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01
Presentacion

La globalizacién'y la hiperconectividad ha influido concienzudamente en la cantidad

de datos que se generan cada minuto, potenciando la creacién de informacion a

una velocidad vertiginosa. Por ello, el analisis agil del Big Data y el correcto uso de las
herramientas para gestionarlo se ha convertido en una habilidad muy demandada en
el mercado laboral, orientada, principalmente, hacia la optimizacion de las operaciones

y, por lo tanto, al aumento de los beneficios de las empresas. Asimismo, surge esta
titulacion, como respuesta a este reclamo y con el fin de poner a disposicién de los
profesionales todos los recursos que necesitan para orientar su carrera hacia el Analisis
Visual y de Macrodatos de manera especializada y a través de un programa 100% online.
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Estas ante una oportunidad académica
Unica de orientar tu carrera hacia un
sector en auge como es el Big Data a
través de una Maestria 100% online”
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El desarrollo de las nuevas tecnologias digitales y de la comunicacion ha revolucionado
la sociedad, influyendo en la cultura, asi como en los habitos relacionales, de consumo,
de comportamiento, etc. Esto ha generado un altisimo nivel de conectividad y, por lo tanto,
la generacion de informacion constante y en cantidades incalculables. Las empresas
han aprovechado este hecho, estudiando el mercado y orientando su actividad hacia la
demanda de su publico objetivo. Sin embargo, llegar a esta conclusion requiere de un
conocimiento especializado y arduo de la gestion de datos, de ahi que los profesionales
de este sector estén considerados en tan alta estima.

Por ello, y teniendo en cuenta la demanda del mercado laboral actual, TECH ha
considerado necesario el desarrollo de una titulacion que recoja, precisamente, los
recursos necesarios para alcanzar este altisimo nivel de especializacion. Asf surge

la Maestria en Analisis Visual y Macrodatos, un programa innovador y completo
que aportara al egresado los conocimientos necesarios para dominar este campo a
través de una experiencia académica 100% online. Y es que recoge el contenido mas
novedoso relacionado con la interpretacion y la gestion de informacion, las técnicas
de anadlisis mas efectivas y las claves para dominar las principales herramientas de
gestion de Big Data que existen actualmente.

Todo ello a través de una titulacion con RVOE, disefiada por los mejores profesionales
y orientada a aportar a la carrera del alumno un plus distintivo considerable. En ella
encontrara contenido diverso y multidisciplinar, alojado en un Campus Virtual de ultima
generacion al cual podra acceder desde cualquier dispositivo con conexion a internet.
De esta manera, TECH ofrece a sus egresados la oportunidad de invertir en su futuro
a través de un programa que se adapta a sus necesidades, asi como a las exigencias
del mercado laboral actual, con un horario totalmente flexible, con los mejores recursos
pedagogicos y con el apoyo de un claustro del maximo nivel dentro del ambito del
Analisis Visual y Macrodatos.




Presentacion | 07 tecn

TECH brinda la oportunidad de obtener la Maestria en Analisis Visual y Macrodatos en

un formato 100% en linea, con titulacion directa y un programa disefiado para aprovechar
cada tarea en la adquisicion de competencias para desempefar un papel relevante en

la empresa. Pero, ademas, con este programa, el estudiante tendra acceso al estudio de
idiomas extranjeros y formacion continuada de modo que pueda potenciar su etapa de
estudio y logre una ventaja competitiva con los egresados de otras universidades menos
orientadas al mercado laboral.

Un camino creado para conseguir un cambio positivo a nivel profesional, relacionandose
con los mejores y formando parte de la nueva generacion de futuros informaticos
especializados capaces de desarrollar su labor en cualquier lugar del mundo.

El curso de esta Maestria potenciara tus
habilidades en la gestion de dificultades
para el manejo de grandes cantidades de
informacion, una habilidad muy valorada
en el mercado laboral”
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Plan de estudios

El equipo de TECH invierte cientos de horas en la elaboracion de cada Plan de
estudios, revisando minuciosamente el contexto en el que se va a centrar el programa
y sintetizando la informacion para aportar, precisamente, lo que el mercado laboral
exige. Asi, titulaciones como esta Maestria en Analisis Visual y Macrodatos son una
oportunidad idonea para acceder al mejor contenido, gracias al cual desarrollara
aptitudes profesionales de liderazgo, direccion y gestion que impulsaran su carrera.
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Conocer exactamente las claves del Analisis
Visual y Macrodatos te aportara la confianza
necesaria para asumir responsabilidades mas
exigentes en cualquier empresa”
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TECH ofrece una experiencia académica 100% online, de tal forma que el egresado
pueda organizar su calendario de estudio en base a su propia disponibilidad, sin
horarios ni clases presenciales. De esta manera, tendra la posibilidad de asumir su
propio ritmo, sin agobios, decidiendo en todo momento cuanto tiempo invertir, algo
gue se traduce en un progreso mas céomodo y flexible y, por lo tanto, mas efectivo.

Analisis Visual en el contexto social y tecnolégico
Andlisis e interpretacion de datos

Técnicas de andlisis de datos (EIA)

Concretamente esta Maestria en Andlisis Visual y Macrodatos esta dividida en 10

madulos, todos ellos disefiados por profesionales del maximo nivel dentro de este
ambito. Ademas, cada uno incluye cientos de horas de contenido multidisciplinar,

tedrico, practico y multimedia, permitiendo al alumno ampliar cada apartado de

manera personalizada y en funcién a sus intereses. Asi, se adapta a sus exigencias,

convirtiendo el curso de la titulacion en una experiencia completa y beneficiosa para
su desarrollo profesional.

Mdédulo 4 Herramientas de Anélisis de Datos

Sistemas de gestion de Bases de Datos y paralelizacion de datos

Habilidades blandas dirigidas por datos en la direccién estratégica
en Andlisis Visual

Médulo 6
Médulo 7 Direccidn estratégica de proyectos de Andlisis Visual y Macrodatos

Médulo 8 Analisis del cliente aplicando la inteligencia de los datos a la Mercadotecnia

Médulo 9 Visualizacion interactiva de los datos

Mddulo 10 Herramientas de visualizacién

En el Campus Virtual encontraras

horas de material audiovisual para
ampliar cada apartado de manera
dinamica y efectiva”
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Dnde y Clldndo % CSmo Se /‘M/?arZ‘e

Esta Maestria se ofrece 100% en linea, por lo que alumno podra cursarla desde
cualquier sitio, haciendo uso de una computadora, una tableta o simplemente mediante
su smartphone.

Ademas, podra acceder a los contenidos tanto online como offline. Para hacerlo
offline bastara con descargarse los contenidos de los temas elegidos, en el dispositivo
y abordarlos sin necesidad de estar conectado a internet.

El alumno podra cursar la Maestria a través de sus 10 modulos, de forma autodirigida
y asincronica. Adaptamos el formato y la metodologia para aprovechar al maximo el
tiempo y lograr un aprendizaje a medida de las necesidades del alumno.

¢ Te gustaria distinguirte por tu altisimo
nivel en el manejo de la paralelizacion
de datos complejos? Si la respuesta es
afirmativa, esta titulacion es para ti”
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Moaddulo 1. Analisis Visual en el contexto social y tecnolégico 1.4.  Conociendo las nuevas tecnologias: internet de las cosas (IoT) y 5G
1.4.1. Caracteristicas de la tecnologia 5G

1.4.2.  Corte de red

1.4.3. Internet de las cosas (IoT)

1.4.4.  Coche conectado

1.1.  Las Olas Tecnoldgicas en las diferentes sociedades. Hacia una sociedad de los datos

1.1.1.  Olas tecnoldgicas
1.1.1.7. Primera ola
1.1.1.2. Segunda ola

1.5.  Conociendo las nuevas tecnologias: computacion en la nube y computacion
1.1.1.3. Tercera ola

en la frontera
1.5.1.  Computacion en la nube
1.5.2.  Ventajasy limitaciones de computacion en la nube

1.1.2. Lasociedad de los datos
1.1.2.1. Cuartaola
1.2.  La Globalizacion. Contexto Mundial Geopolitico y Social

o 1.56.3.  Casos de computacion en la nube
1:2.1. Concepto de globalizacion 1.5.4.  Computacion en la frontera
1.2.2.  Elascenso de las cadenas globales de valor
1.2.3.  Factores que han impulsado la globalizacion

1.2.4.  Tipos de globalizacion

1.6.  Pensamiento critico en andlisis visual
1.6.1. Pensamiento critico: definiendo el concepto

1.6.1.1. ¢ Para qué sirve el pensamiento critico?

1:2.4.1. Globalizacion economica 1.6.2.  Pensamiento critico y no desiderativo

1242 Globalizacion cultural 1.6.3.  ;Qué habilidades implica tener pensamiento critico?
1.2.4.3. Globalizacion social y politica
1.2.4.4. Globalizacion tecnoldgica

1.2.5.  Latecnologia: un elemento clave en la globalizacion

1.6.4. Métodos para potenciar el pensamiento critico
1.6.5. Elpensamiento critico aplicado al anélisis de informacion

1.7.  Los ndmadas del conocimiento. Nomadas entre datos
1.2.6. Ventajas de la globalizacion tecnologica

1.2.7. Ladigitalizacion impulsa la globalizacion
1.2.8.  La globalizacion: una realidad imparable

1.71.  ;Qué es un némada del conocimiento?
1.7.2.  Elnémada del conocimiento

1.7.3. Nomadas del conocimiento, los trabajadores del futuro

A : 5
129 ¢Como globalizar su empresa’ 1.7.4.  Mentalidad de ndmadas del conocimiento

1.3, Entorno VUCA. Viviendo siempre en el pasado . , _

1.7.5. Las 7 caracteristicas de un némada del conocimiento
1.3.1.  Entorno de volatilidad, incertidumbre, complejidad y ambigledad (VUCA)
1.3.2. Lideres VUCA

1.3.3.  Palabras clave a considerar en un entorno VUCA

1.7.6. Los nomadas del conocimiento en las empresas
1.7.7. Como convertirse en un ndmada del conocimiento

1.8.  Aprendiendo a emprender en visual

1.3.4. ;Cudl debe ser el valor diferencial? A S
1.81. ;Qué es el andlisis visual?

1.3.5.  Nuevas generaciones digitales 182 Proceso de andlisis visual

. 4 . v 7
1.3.6.  (Como adaptarse a un entorno VUCA y beneficiarse de €l 183, Herramientas de visualizacion

1.3.7. Unejemplo de gestion VUCA: el circo del Sol
1.3.8.  Incertidumbre, complejidad y ambigtiedad e hiperconectividad (VUCA+H)



19.

M@ddulo 2. Analisis e interpretacion de datos

2.1.

Teorias de anticipacion aplicadas al analisis visual

1.9.1. Teorias de anticipacién y prediccion, qué es y para qué sirve

1.9.2.  Andlisis predictivo

1.9.3. Tipos de analisis predictivo

1.9.4. Técnicas de analisis predictivo
1.9.4.1. Otras técnicas

1.9.5. Casos analitica predictiva

El nuevo entorno empresarial. La transformacion digital

1.10.1. Situacioén actual

1.10.2. ;Qué es la transformacion digital?

1.10.3. Tecnologias clave

1.10.4. Importancia de la transformacion digital en un mundo de datos
1.10.4.1. Transformacion digital vs. Procesos
1.10.4.2. Replantear viejos supuestos
1.10.4.3. Velocidad de habilitacion de datos

1.10.5. ¢Como pueden los datos impulsar la transformacion digital?
1.10.5.7. Los datos optimizan los canales de venta
1.10.5.2. Los datos impulsan la innovacion y los ingresos
1.10.5.3. Los datos mejoran la eficiencia

1.10.6. Anadlisis de datos como acelerador de la transformacion digital
1.10.6.1. Los analisis estan impulsando el futuro

1.10.7. Claves de la transformacién digital
1.10.7.1. Abandonar la zona de confort

1.10.7.2. Fomentar las competencias digitales en los empleados y directivos

1.10.7.3. Disefiar estrategias digitales

Introduccion a la Estadistica
2.1.1.  Representacion de datos

2.1.1.1. Tablas

2.1.1.2. Gréficos

2.1.1.3. Histogramas
2.1.2.  Variable aleatoria

2.2.

2.3.

2.4.

2.5.
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Medidas aplicables al tratamiento de informacion
2.2.1.  Medidas de tendencia central

2.2.1.1. Media

2.2.1.2. Mediana

2.2.1.3. Moda
2.2.2.  Medidas de dispersién

2.2.2.1. Varianza

2.2.2.2. Coeficiente de variacion de Pearson
2.2.3.  Medidas de posicién
2.2.4.  Momentos de una distribucion
2.2.5.  Medidas de forma

2.2.5.1. Medida de asimetria

2.2.5.2. Medida de apuntamiento
Correlacion estadistica
2.3.1.  Distribucion bidimensional

2.3.1.1. Distribucion conjunta

2.3.1.2. Distribucién marginal

2.3.1.3. Distribucion condicionada

2.3.1.4. Ejemplo de distribucion bidimensional
2.3.2.  Independencia de variables
2.3.3.  Momentos de una distribucion bidimensional
2.3.4.  Correlacion lineal entre variables

2.3.4.1. Recta de regresion
Teoria de la Probabilidad Condicional
2.4.1.  Probabilidad clasica
2.4.2.  Probabilidad axiomatica
2.4.3.  Probabilidad condicionada
244 Teorema de Bayes
Variables aleatorias y distribuciones de probabilidad
2.51.  Variable aleatoria

2.5.1.1. Tipos de variable aleatoria
2.52. Distribuciones de probabilidad

2.5.2.1. Distribucion normal estandar

tecn
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2.6.

2.7.

2.8.

2.9.

Inferencia Bayesiana

2.6.1.
2.6.2.
2.6.3.

Inferencia bayesiana

Estimacion puntual y por intervalo
Teoria de la decision

2.6.3.1. Criterios de decision

2.6.3.2. Estimacion bayesiana mediante la teoria de la decision

Teoria de muestras

2.7.1.

2.7.2.
2.7.3.
2.7.4.
2.7.5.
2.7.6.

Introduccion a la inferencia estadistica
2.7.1.1. Inferencia estadistica

2.7.1.2. Muestra aleatoria simple
Estimacion paramétrica

Distribucion de muestreo

Estimacion

Estimadores

Distribuciones t-Student y Chi-cuadrado

Intervalos de confianza

2.8.1.

2.8.2.

Caracteristicas de un estimador

2.8.1.1. Estimador media muestral

2.8.1.2. Estimador varianza muestral

2.8.1.3. Estimador proporcién muestral

Estimacion por intervalo de confianza

2.8.2.1. Intervalo de confianza de la media poblacional
2.8.2.2. Intervalo de confianza de la varianza poblacional
2.8.2.3. Intervalo de confianza de la proporcion poblacional
2.8.2.4. Comentarios

Contrastes de hipdtesis

29.1.
292

293.

Contraste de hipotesis

Region critica de un contraste

2.9.2.1. Contraste unilateral por la derecha
2.9.2.2. Contraste unilateral por la izquierda
2.9.2.3. Contraste bilateral

2.9.2.4. Tipos de error

Valor-p de una muestra

2.10. Andlisis de la regresion

2.10.1. Ajuste de curvas
2.10.2. Analisis de regresion
2.10.2.1. Estimacion de los parametros
2.10.2.2. Varianza residual
2.10.2.3. Propiedad de los estimadores
2.10.3. Prediccion
2.10.4. Anélisis de la varianza
2.10.4.1. Tabla ANOVA
2.10.5. Coeficiente de correlacion

Médulo 3. Técnicas de andlisis de datos (EIA)

3.1.

3.2.

3.3.

3.4.

Analitica predictiva
3.1.1.  Analitica predictiva: introduccion al analisis de datos e inteligencia artificial
Técnicas de evaluacion y seleccion de modelos
3.2.1.  Técnicas de evaluacion y seleccion de modelos
3.2.1.1. Método cientifico y modelos en ciencia
3.2.1.2. ;{Qué son los modelos?
3.2.1.3. Tipos de modelos
3.2.1.4. Poblacion y muestra
3.2.1.5. Técnicas de evaluacion de modelos
Técnicas de optimizacion lineal
3.3.1.  Modelo de programacion linea
3.3.2.  Algoritmo SIMPLEX
3.3.3.  Teoria de la dualidad
3.3.3.1. El problema dual
3.3.4.  Mdltiples aplicaciones de la optimizacion lineal
Simulaciones de MonteCarlo
3.4.1.  Ley débil de los grandes numeros
3.4.2.  Generacion de distribuciones de probabilidad
3.4.3.  Reduccion de la incertidumbre
3.4.4. Aplicaciones del método



3.5.

3.6.

3.7.

3.8.
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Andlisis de Escenarios

3.5.1.

3.5.2.
3.5.8.
3.5.4.
3.5.5.

Anadlisis de escenarios: modelos de ontologias
Método de escenarios

Teoria de juegos

Contexto y ontologias

Inteligencia artificial (IA) y computacion cudntica en el andlisis
de escenarios

Técnicas de aprendizaje automatico

3.6.1. Aprendizaje y aprendizaje automatico
3.6.2.  Modelos de aprendizaje
3.6.2.1. Aprendizaje inductivo
3.6.2.2. Aprendizaje por analogia
3.6.2.3. Aprendizaje basado en explicaciones (deductivo)
3.6.2.4. Conexionismo
3.6.2.5. Aprendizaje por refuerzo
3.6.2.6. Algoritmos genéticos
3.6.2.7. Aprendizaje basado en casos
3.6.3.  Aprendizaje e Inteligencia Artificial
Analitica Web
3.7.1.  Robots semanticos: crawlers
3.7.2.  Web semantica
3.7.3.  Motores de inferencia y crecimiento acelerado
Técnicas de mineria de datos
3.8.1.  Mineria de datos en web
3.8.2.  Aplicaciones de mineria de datos en Inteligencia Artificial
3.8.2.1. Chatbots o bot de conversacion y asistentes inteligentes
3.8.2.2. Incrustaciones
3.8.2.3. Reconocimiento de entidades
3.8.2.4. Deteccion de intenciones
3.8.2.5. Andlisis de sentimientos
3.8.2.6. Procesamiento de acciones
3.8.3.  Mineria de datos y el encuadre

tecn
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3.9.

3.10.

Métodos en Procesamiento Lenguaje Natural (PNL)

39.1. Métodos en procesamiento lenguaje natural (PLN)
3.9.2.  Lenguaje, hablay comunicacion

3.9.2.1. Sobre la adquisicion del lenguaje

3.9.2.2. Pensamiento y lenguaje

3.9.2.3. Lenguaje y comunicacion
3.9.3.  Procesamiento computacional del lenguaje natural

3.9.3.1. Importancia del procesamiento del lenguaje natural

3.9.3.2. PCL como materia prima de la 1A 4.3.

Andlisis de Redes Sociales
3.10.1. Inteligencia colectiva

3.10.1.1. ;Cudles son las caracteristicas de la inteligencia colectiva aumentada?
3.10.2. Redes sociales

Modulo 4. Herramientas de Analisis de Datos

41.

4.2.

Entorno R de Ciencia de datos

4.1.1.  Generalidades

4.1.2.  Profundizando en funciones y operadores

4.1.3. lterandoenR

4.1.4.  Observando como funcionan los objetos

4.1.5. Clasificacion de estadisticas populares paquetes de analisis
4.1.6. Examinar paquetes para visualizar, mapeo y graficacion en R

4.1.6.1. Visualizacion de estadisticas de R con ggplot2

4.1.6.2. Analizando redes con statnet e igraph

4.1.6.3. Mapeo y andlisis espacial patrones de puntos con spatstat
Entorno Python de Ciencia de datos
4.2.1. Clasificacion de los tipos de datos de Python

4.2.1.1. Numeros en Python

4.2.1.2. Cadenas en Python

4.2.1.3. Listas en Python

4.2.1.4. Tuplas en Python

4.2.1.5. Diccionarios en Python

4.2.1.6. Bucles en Python

4.4.

42.2.
4.2.3.
4.2.4.

Funciones

Clases en Phyton

Bibliotecas de Python

4.2.4.1. Biblioteca NumPy

4.2.4.2 Biblioteca SciPy

4.2.4.3. Biblioteca Pandas

4.2.4.4. Biblioteca MatPlotLib para visualizacion de datos
4.2.4.5. Biblioteca Scikit-learn

Graficos estaticos y estadisticos

4.3.1.
43.2.
4.3.3.
4.3.4.
4.3.5.
4.3.6.
4.3.7.
4.3.8.
4.309.

4.3.10.
43.11.
4.3.12.
4.3.13.
4.3.14.

Grafico de linea

Grafico de barras

Grafico de histograma
Grafico circular

Grafico de dispersion
Grafico de areas

Grafico de areas apiladas
Grafico de fluctuaciones
Grafico arafa

Grafico de barras agrupadas
Grafico de pirdmide
Poligono de frecuencia
Cartogramas

Grafico de caja y bigotes

Tratamiento de datos en diferentes formatos y diferentes fuentes

4.4.1.

4.4.2.

Introduccion

4.4.1.1. Beneficios de los procesos de extraccion, transformacion y carga (ETL)
Proceso ETL: un sistema efectivo, pero con retos y cuestiones por resolver
4.4.2.1. Los distintos pasos del proceso de extraccion

4.4.2.2. Modos de extraccion

4.4.2.3. Claves del proceso extraccion

4.4.2 4. El proceso de transformacion

4.4.2.5. Acciones de transformacion



4.5.

4.6.

4.43.

4.4.4.
4.4.5.
4.4.6.

4.47.
4.48.

4.4.2.6. ;Quién se encarga de realizar estas transformaciones?
4.4.2.7. El proceso de carga

4.4.2 8. Tipos de sistemas de carga

4.4.2.9. Principales diferencias entre afiadir y cargar

4.4.2.10. Claves para asegurarse de que la carga se realiza de forma correcta

4.4.211. La eleccion del tipo de carga ideal depende de cada caso
Procesos ETL con paralelismo: funcionamiento y tipos
4.4.3.1. Tipos de paralelismos

La integracion de datos

Mas usos de los procesos ETL

Hacer una herramienta propia o adquirir una

4.4.6.1. Desventajas de las herramientas automaticas ETL
4.4.6.2. ;Como tomar la decisiéon?

Desafios de los procesos ETL

Elegir la herramienta para procesos ETL mas adecuada
4.4.8.1. Pautas para elegir una herramienta ETL

4.4.8.2. Ventajas de los procesos ETL

Limpieza y preparacion de datos

4.5.1.
4.5.2.
4.5.3.
4.5.4.
4.5.5.
4.5.6.
4.5.7.
4.58.

Generalidades

Diferencia entre la limpieza de datos y la transformacién de datos
Diferencia entre limpieza de datos y ETL

La limpieza de datos: una etapa separada pero muy Importante
Técnicas de limpieza de datos en inteligencia artificial
Gerenciamiento de procesos ETL: minimizar los fallos

Entorno de pruebas o Staging

¢Como encontrar el software de limpieza de datos correcto?

Estudios exploratorios

4.6.1.

Estudio Exploratorio de Datos (EED)
4.6.1.1. Etapas EED

4.6.1.2. Preparacion de los datos

4.6.1.3. Estadistica descriptiva e inferencial
4.6.1.4. Variables y sus medidas

4.7.

4.8.

4.6.2.

4.6.3.
4.6.4.
4.6.5.
4.6.6.

Plan de Estudios | 17

4.6.1.5. Datos atipicos (outliers)
4.6.1.5.1. ;Como solucionar el problema de los datos atipicos?
4.6.1.5.2. Alternativas a la media

La correlacion

4.6.2.1. Como se interpreta la correlacion

4.6.2.2. Tamafio del efecto

4.6.2.3. Como se mide la correlacion

4.6.2.4. Para qué sirve: ejemplos practicos de correlacion

4.6.2.5. Valores ausentes

Escalas de medicion

Andlisis estadistico unidimensional

Variables cualitativas

Variables cuantitativas

Arboles de Decision

4.7.1.
4.7.2.
4.7.3.
4.7.4.

4.7.5.

4.7.6.
4.7.7.
4.7.8.

Generalidades

Arboles de regresion

Arboles de clasificacion

Arbol de decisién

4.7.41. Terminologias empleadas

4.7.4.2. Algunas técnicas de arbol de decision
4.7.4.3. ;Como funciona el algoritmo del drbol de decision?
Medidas de seleccion de atributos

4.7.5.1. Ganancia de informacion

4.7.5.2. Impureza de Gini

Optimizando el rendimiento del &rbol de decisiones
Sobre ajuste y desajuste

Poda de arboles

4.7.8.1. Detencién anticipada o prepoda

Reglas de Clasificacion y de Asociacion

4.8.1.

Generalidades
4.8.1.1. Algoritmos
4.8.1.2. Procesamiento del Lenguaje Natural (NLP)

tecn



tecn 18| Plan de Estudios

4.9.

4.8.2.

4.8.3.

4.8.4.

Reglas de clasificacion

4.8.2.1. Método C4.5

4.8.2.2. Algoritmo de las K mas cercanas (KNN)
4.8.2.3. Perceptréon multicapa

4.8.2.4. Ingenuo Bayes o Naive Bayes

Reglas de asociacion

4.8.3.1. Método a priori

4.8.3.2. Método Eclat

4.8.3.3. Método de crecimiento de patrén frecuente
4.8.3.4. Método Close

4.8.3.5. Lenguaje Charm

4.8.3.6. Método Top-K Rules

La integracion de reglas de asociacion y clasificacion
4.8.4.1. El algoritmo de asociacion basada en clasificacion CBA

4.8.4.2. El algoritmo de clasificacion basada en multiples reglas
de asociacion CMAR

4.8.4.3. El algoritmo de clasificacion basada en prediccion asociativa CPAR

4.8.4.4. El algoritmo de Clasificacion Asociativa con Multiples clases
y Mdltiples etiquetas MMAC

4.8.4.5. El algoritmo Clasificacion Basada en Asociacion con Multiples
clases MCAR

Redes Neuronales

4.9.1.
49.2.

4.9.3.
49.4.
49.5.
4.9.6.

La neurona artificial (unidad procesadora)

La Red Neuronal Artificial (RNA)

4.9.2.1. Red neuronal simple y red neuronal profunda
Caracteristicas de la Red Neuronal Artifical (RNA)
Valores de salida y pesos de las redes neuronales
Procesado de informacién de una neurona artificial
Funciones de activacion

4.9.6.1. Funcion escalon (threshold)

4.9.6.2. Funcion sigmoide

4.9.6.3. Funcion rectificadora (ReLU)

4.9.6.4. Funcion tangente hiperbdlica

Melection at the end
! ob.select= 1
_ob.select=1
ntext.scene.objects.
M "Selected™ + str(
-lr'r“cur_ub.select =9
bpy.context.selecte
ata.objects[one.name

gpint("please select

OPERATOR CLASSES




4.10.

Maddulo 5. Sistemas de gestion de Bases de Datos y paralelizacion de datos

5.1.

5.2.

497.

498.
4.9.9.

Aprendizaje

4.9.7.1. Métodos de aprendizaje
4.9.7.2. Algoritmos de aprendizaje
Configuracion de la red neuronal
Perceptron

4.9.9.1. Perceptron simple

4.9.9.2. Perceptron multiple

Aprendizaje profundo

4.10.1.

Desarrollo
4.10.1.1. Aprendizaje profundo
4.10.1.2. Tipos de redes en aprendizaje profundo

Bases de datos convencionales

5.1.1.

5.1.2.
5.1.3.
5.1.4.
5.1.5.

Lenguaje de Consulta Estructurado (SQL)

5.1.1.1. Fundamentos de SQL

5.1.1.2. Lenguaje de Definicién de Datos (DDL)

5.1.1.3. Lenguaje de Manipulacién de Datos (DML)
5.1.1.4. Lenguaje de Control de Datos (DCL)

5.1.1.5. Lenguaje de Consulta de Datos (DQL)

5.1.1.6. Lenguaje de Control de la Transaccion (TCL)
Sistemas de gestion de bases de datos méas conocidos
Caracteristicas del modelo de datos relacional

Modelo de datos sistema de gestién de bases de datos (SGBD)
Reglas de Codd

Bases de datos no convencionales

5.2.1.
522

5.23.
5.2.4.

Generalidades

Bases de datos no convencionales (NoSQL)
5.2.2.1. Ventajas de los sistemas NoSQL
5.2.2.2. Arquitecturas bases datos NoSQL
Ejemplos bases de datos NoSQL
Diferencias con la base de datos SQL

5.3.

5.4.

5.5.
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Computacion en la nube: gestion distribuida de datos

5.3.1.
532

5.3.3.
5.3.4.
5.3.5.
5.3.6.
5.3.7.
5.38.

Computacion en la nube

Servicios en la nube Software como servicio, SaaS, infraestructura como servicio
laas, plataforma como servicio Paas, funcién como servicio Faas, plataforma de
integracion como servicio iPaa$S, identidad como servicio iDaaS

Los diferentes modelos de despliegue

El Big data y la computacion en la nube
Beneficios y riesgos de las plataformas en la nube
Seguridad y privacidad de la nube

Plataformas computacion en la nube
Virtualizacion

Herramientas de ingesta de grandes volumenes de datos

5.4.1.
5.4.2.
5.4.3.
5.4.4.
5.4.5.
5.4.6.
5.4.7.

Ingesta de datos: flujos y niveles
;Qué es la ingesta de datos?
Parametros

Mejores practicas

Herramientas

Desafios5

Razones para automatizar

Tipos de Paralelismos

5.5.1.

5.5.2.
5.5.3.
5.5.4.

5.5.5.
5.5.6.

Conceptos clave

5.5.1.1. Evaluadores del rendimiento
5.5.1.2. Ganancia de velocidad
5.5.1.8. Ampliabilidad

Factores que afectan el paralelismo
Arquitecturas paralelas

Paralelismo de E/S

5.5.4.1. Técnicas de division

5.5.4.2. Tipos de acceso

5.5.4.3. Tratamiento del sesgo
Paralelismo entre consultas
Paralelismo en consultas
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5.6.

5.7.

5.5.7.
5.5.8.
5.5.9.
5.5.10.
5.5.11.
5.5.12.

Paralelismo en operaciones

Coste de la evaluacion paralela de las operaciones
Paralelismo entre operaciones

Disefio de sistemas paralelos

Paralelizacion de datos—entorno Hadoop
Paralelizacion de datos—entorno Spark

Procesamiento de datos por transmision por secuencia y tiempo real

5.6.1.

5.6.2.

5.6.3.
5.6.4.
5.6.5.

5.6.6.

5.6.7.

Introduccion

5.6.1.1. Ejemplos de los datos de streaming
Arquitectura Lambda y Arquitectura Kappa
5.6.2.1. Arquitectura Lambda

5.6.2.2. Arquitectura Kappa

Macrodatos

Estudio de herramientas de macrodatos
Paradigma batch o en lotes

5.6.5.1. Hadoop

5.6.5.2. Spark

Paradigma en tiempo real

5.6.6.1. Spark Streaming

5.6.6.2. Apache Flink

5.6.6.3. Apache Samza

5.6.6.4. Apache Storm

5.6.6.5. Apache Kafka

Arquitectura genérica

5.6.7.1. Arquitectura con productos especificos Apache Storm

Procesamiento paralelo: Hadoop

5.7.1.

Desarrollo

5.7.1.1. Hadoop, su interior

5.7.1.2. Sistema de ficheros distribuido de Hadoop (HDFS)
5.7.1.3. Paradigma MapReduce

5.7.1.4. ;Cémo funciona y distribuye el procesamiento MapReduce?

5.7.1.5. Versiones de Hadoop, entorno YARN
5.7.1.6. Ecosistema Hadoop, funcionalidades adicionales

5.8.

5.9.

5.10.

Procesamiento paralelo: Spark

5.8.1. Desarrollo

5.8.2.  Componentes de Spark

5.8.3. Arquitectura de un cluster Apache Spark

58.4. Interfaz de aplicacion de aplicaciones (API) de Spark

5.8.5.  Tipos de transformaciones de un conjunto distribuido de datos flexibles (RDD)

5.8.5.1. Transformaciones de un RDD
Apache Kafka
59.1. Introduccion
5.9.1.1. Qué ocurre al utilizar cualquier aplicacion?
59.2.  Patron de mensaje publicar/subscribirse
5.9.2.1. Detalles
5.9.2.2. Consideraciones
593. Apache Kafka
59.4. Apache Kafka Streaming
5.9.4.1. Caracteristicas
5.9.4.2. Desventajas
59.5. Casos de uso o aplicaciones
59.6. Conceptos basicos
Cloudera Impala
510.1. Dependencia de Hive para Impala
5.10.2. Dependencia de Java para Impala
510.3. Dependencia del hardware
5.10.4. Requisitos de red
5.10.5. Componentes principales de Impala
5.10.5.1. Demonio de Impala
5.10.5.2. Impala StateStore
5.10.5.3. Metadatos y metastore de Impala
510.6. Lainterfaz de programacion de Impala
5.10.7. Arquitectura de ejecucion de Impala
5.10.8. Trabajar con Apache Hive
5.10.8.1. Apache Impala vs. Hive
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5.10.9. Trabajar con Sistema de ficheros distribuido de Hadoop (HDFS)
5.10.70. Trabajar con base de datos Hadoop (Hbase)
5.10.11. Principales diferencias entre Impala y Hive
5.10.12. Impala y extraccion, transformacion y carga (ETL)
5.10.13. ;Por qué Impala es mas rapido que Hive en el procesamiento de consultas?
5.10.14. Tecnologia detras de Impala y la integracion con aplicaciones de terceros
510.14.1. Tableau e Impala
5.10.14.2. Microsoft Excel e Impala
5.10.14.3. Microstrategy e Impala
510.14.4. Zoomdata e Impala

Médulo 6. Habilidades blandas dirigidas por datos en la direccion

estratégica en Analisis Visual
6.1.

6.2.

6.3.

Perfil de los empleados para organizaciones dirigidas por datos (Data-Driven)
6.1.1.  Elperfil de los empleados en organizaciones data-driven
6.1.2.  Lamatriz de talento
6.1.3.  Elpotencial en estas organizaciones
6.1.4. El desempefio en estas organizaciones
Habilidades Gerenciales Avanzadas en organizaciones dirigidas por datos
6.2.1. Habilidades gerenciales clasicas actualizadas a la realidad
6.2.1.1. El liderazgo
6.2.1.2. La comunicacion
6.2.1.3. Gestion del cambio
6.2.2.  Dos nuevas habilidades: antifragil y cadrdico
6.2.2.1. Antifragil
6.2.2.2. Caordico
6.2.3. Lagestion de conflictos
Usando los datos para mejorar el desempefio de la comunicacion estratégica
6.3.1. Las seis dimensiones en la comunicacion estratégica
6.3.2.  Elembudo de la comunicacion
6.3.3.  Saber recibir realimentacion
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6.4.

6.5.

6.6.

Inteligencia emocional aplicada a la direccion en Andlisis visual

6.4.1.
6.4.2.
6.4.3.
6.4.4.
6.4.5.
6.4.6.

Autoconocimiento o autoconciencia emocionales
Autocontrol emocional o autorregulacion

Automotivacion

Reconocimiento de las emociones de los demas o empatia
Relaciones interpersonales o habilidades sociales
Autoestima

Presentaciones Eficaces

6.5.1.
6.5.2.
6.5.3.
6.5.4.
6.5.5.
6.5.6.
6.5.7.
6.5.8.
6.5.9.
6.5.10.

Desarrollo del tema

¢(Es tan importante el inicio?

Del miedo al placer escénico

Antes de la presentacion

Preparar la presentacion

‘Caer bien’, vulnerabilidad y humildad
Conceptos importantes

Gestion de la participacion

Gestion de preguntas

Cerrar

Mejorando el desempefio mediante la gestion motivacional

6.6.1.
6.6.2.
6.6.3.
6.0.4.
6.6.5.

La gestion motivacional mediante la gestion de tareas
Teorias clasicas aplicadas a las organizaciones actuales: Herzberg
El elemento

Motivacion intrinseca, extrinseca y trascendente

La entrevista de motivacion

6.6.5.1. Contextos y tareas

6.6.5.2. Las necesidades

6.6.5.3. Fuentes de la motivacion

6.6.5.4. Factores motivadores y desmotivadores
6.6.5.5. Balance de insumos y salidas

6.6.5.6. El elemento

6.6.5.7. Fortalezas

6.6.5.8. Procrastinar

6.7.

6.8.

6.9.

6.10.

Liderazgo en organizaciones dirigidas por datos

6.7.1.

6.7.2.

Modelos de gobernanza
6.7.1.1. El proposito

6.7.1.2. Holocracia

6.7.1.3. Organizaciones TEAL

El lider en estas organizaciones

Talento digital en organizaciones dirigidas por datos

6.8.1.
6.8.2.

6.8.3.

;Qué es la transformacion digital?
La carrera del talento digital
6.8.2.1. Competencias digitales
6.8.2.2. Profesiones digitales
Cuidar del talento digital

Direccién por datos en organizaciones agiles |

6.9.1.
6.9.2.
6.9.3.
6.9.4.
6.9.5.

Introduccion a las metodologias agile: manifiesto y principios agile
Triangulo de hierro: coste, tiempo, alcance

Cono de incertidumbre

Enfoque iterativo e incremental

Innovacion digital: cubrir nuevas necesidades

Direccion por datos en organizaciones agiles |l

6.10.1.
6.10.2.
6.10.3.
6.10.4.

6.10.5.

6.10.6.

Artefactos de SCR6.UM

Pila de producto o product backlog
Historia del usuario

Roles

6.10.4.1. Scrum Master

6.10.4.2. Duefio del producto o product owner
6.10.4.3. Equipo de desarrollo
Organizacion

6.10.5.1. Sprint

6.10.5.2. Reuniones

Kanban

6.10.6.7. Practicas Kanban
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Mddulo 7. Direccion estratégica de proyectos de Analisis Visual y Macrodatos 7.32.  Metodologia Kimball

7.3.2.1. Planificacion del Proyecto

7.3.2.2. Definicion de requerimientos del negocio
7.3.2.3. Modelado dimensional

7.3.2.4. Disefio Fisico

7.3.2.5. Disefio e implementacion del subsistema de Extraccion,
Transformacién y Carga (ETL)

7.3.2.6. Implementacion

7.1, Introduccion a la direccion estratégica de proyectos
7.1.1.  Proyectos y operaciones
7.1.2.  Macrodatos
7.1.2.1. Macrodatos e inteligencia artificial
7.1.3.  Macrodatos y Andlisis Visual

7.1.3.1. Humanizar los datos

7.1.3.2. Andlisis visual - -
7.3.3.  Mantenimiento y crecimiento del data warehouse

7.1.4.  Macrodatos en la direccion de proyectos : - N L : :
proy 7.3.3.1. Especificacion de aplicaciones de inteligencia de negocios
7.1.4.1. Proyectos de macrodatos

o 7.3.3.2. Disefio de la arquitectura técnica
7.1.4.2. Establecer objetivos

7.4.  Metodologia fuentes, calidad de datos, preguntas imposibles y descubriendo SQuID

7.1.4.3. |dentificacion de las fuentes 241 Introduccion

7.1.4.4. ;Por qué es necesaria una estrategia de analisis y visualizacion
de datos?

7.1.4.5. Beneficios de macrodatos en la direccion de proyectos

7.4.2.  Fasel. Fuentes—tiposy acceso
7.4.3.  Fasell. Calidad de datos: verdad Unica
7.4.4.  Fase lll. Cuestiones imposibles
7.4.5. Fase IV. Descubriendo
7.5.  Aspectos legales del mundo de los datos
7.51. Laeradelos datos
7.5.1.1. El petroleo del siglo XXI
7.5.2.  Datos frente a Individuos
7.5.2.1. Detras de cada dato hay una persona
7.5.2.2. Ala caza de los datos
7.5.2.3. El usuario como unidad analizable
7.5.3.  Privacidad
7.5.3.1. Datos personales
7.5.3.2. Tipos de datos personales

7.1.5.  El candidato en macrodatos
7.2, Mejores préacticas en la descripcién de Procesos de macrodatos (PMI)
7.2, Introduccion
7.2.1.1.iQué es el PMI?
7.2.1.2. La guia del Cuerpo de Conocimiento de Gestién de Proyectos (PMBOK)
7.2.2. ¢Qué son las buenas practicas del PMI?
7.2.2.1. Los cinco procesos generales del PMI
7.2.3.  Las fases del ciclo de vida de los macrodatos
7.2.3.1. Andlisis interno
7.2.3.2. Recogida y filtrado de datos
7.2.3.3. Extraccion de informacion
7.2.3.4. Validacion y limpieza de los datos
7.2.3.5. Andlisis de los datos
7.3. Metodologfa Kimball
7.3.1.  Introduccion
7.3.1.1. Datawarehouse o0 almacén de datos
7.3.1.2. ¢Quién fue Ralph Kimball?
7.3.1.3. ¢{Qué es el modelado dimensional?

7.5.4.  Derecho de proteccion de datos personales
7.5.4.1. Legislacion
7.5.4.2. El usuario frente a sus derechos

7.5.5.  Algunos mecanismos para la proteccion de datos
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7.6.

7.7.

7.8.

7.9.

Privacidad en Macrodatos

7.6.1.

7.6.2.
7.6.3.
7.6.4.

¢ Qué es un dato de caracter personal?

7.6.1.1. “Cualquier informacion”

7.6.1.2. “Personas fisicas identificadas o identificables”

¢Cual es el marco juridico en el que se encuentra la proteccion de datos?
Proteccion de datos en el marco internacional

¢Como se encuentran los macrodatos dentro de estas legislaciones?

Ciberseguridad en macrodatos

7.7.1.
7.7.2.
7.7.3.

7.7.4.

7.7.5.
7.7.6.
7.7.7.
7.7.8.

¢Qué es la ciberseguridad?

Tipos de amenazas en la seguridad informatica

Ciberseguridad y macrodatos o Big Data

7.7.3.1. ;Qué es el Big Data y como afecta a la ciberseguridad?
Andlisis predictivo

7.7.4.1. Estrategias de andlisis predictivos

La importancia del Big Data en la ciberseguridad

¢ Como detectar un ataque de ciberseguridad?

Buenas practicas en la gestion de crisis por amenazas de seguridad
El comité de crisis

La identificacion y de identificacion con grandes volimenes de Datos

7.8.1.
7.8.2.
7.8.3.
7.8.4.
7.8.5.
7.8.6.
7.8.7.

¢Qué es el volumen de datos?

Desidentificacion de grandes volumenes de datos
Identificacion de grandes voliumenes de datos
Anonimizacion de datos

Evaluacion de riesgos

Herramientas Big Data

Beneficios del uso del Big data

Etica de los Datos |

7.9.1.
7.9.2.
7.9.3.
7.9.4.
7.9.5.

;Qué es la ética?

Introduccion a la ética de datos

¢Qué es la ética de los datos?

Los peligros del anélisis de datos para la privacidad
¢;La culpa es de la tecnologia?

7.10.

7.9.6. Etica aplicada a cada etapa de vida del dato
7.9.7. Lasempresas, los datos y la sociedad
7.9.8. Eticaen el campo de la inteligencia artificial
Etica de los Datos I

7.10.1. Riesgos para la privacidad

7.10.2. ;Cémo hacemos buenas a las maquinas?
7.10.3. Discriminacion algoritmica

7.10.4. Opacidad

7.10.5. Principales marcos de referencia y buenas practicas en la gestion ética
de los datos

Maédulo 8. Analisis del cliente aplicando la inteligencia de los datos

a la Mercadotecnia

8.1.

8.2.

Conceptos de mercadotecnia. Mercadotecnia estratégica
8.1.1.  Introduccion
8.1.1.1. Definicion de mercadotecnia
8.1.2.  ;Qué es la mercadotecnia estratégica?
8.1.3.  Mercadotecnia operativa
8.1.3.1. Adaptacion
8.1.4.  Beneficios de la mercadotecnia estratégica
8.1.5.  Pasos para elaborar un plan de mercadotecnia estratégica
8.1.5.1. Planificacion inicial
8.1.5.2. Planificacion tactica
8.1.5.3. Planificacion operativa
8.1.5.4. Planificacion final
8.1.6.  Prioridades/jerarquia en las tareas
8.1.7.  Ejemplos de estrategias de mercadotecnia
Mercadotecnia relacional
8.2.1.  Mercadotecnia relacional vs. Mercadotecnia tradicional o transaccional
8.2.1.1. Principales diferencias
8.2.2.  Objetivos de la mercadotecnia relacional
8.2.2.1. Fidelizacion de los clientes
8.2.2.2. Diferenciacion



8.3.

8.4.

8.2.3.  Elcliente como centro

8.2.3.1. Llegar al cliente

8.2.3.2. Definir el perfil del cliente ideal
8.2.4. Fases en el proceso de la compra

8.2.4.1. Alimentacion de contactos: convertir visitantes en clientes 8.5.

8.2.4.2. Medir y puntuar al cliente: medicion de contactos
8.2.5. Extender el ciclo de vida del cliente y la lealtad
8.2.6. Buenas practicas de mercadotecnia relacional

8.2.6.1. Comunicacion personalizada

8.2.6.2. Mercadotecnia por correo electronico

8.2.6.3. Presencia de la marca en redes sociales

8.2.6.4. Embudo de conversion

La Gestion de las relaciones con el cliente (CRM) como centro de la organizacion
para el analisis del cliente

8.3.1.  CRM como software

8.3.2.  CRM como estrategia empresarial 36

8.3.2.1. Analizar y corregir
8.3.2.2. CRM en todos los departamentos
8.3.3.  CRM como herramienta de mercadotecnia
8.3.4. Beneficios del CRM para la empresa
8.3.4.1. EI CRM mejora la segmentacion
8.3.4.2. EI CRM como dinamizador de ventas: eficiencia y control
8.3.5.  ;Por qué usar CRM en una agencia de Mercadotecnia?
8.3.6. Tipos de CRM

8.3.6.1. CRM operativo 8.7.

8.3.6.2. CRM analitico

8.3.6.3. CRM colaborativo
Tecnologias de la web
8.4.1.  Arquitectura basica de las aplicaciones web
8.4.2.  Tecnologias del lado del cliente o del lado del servidor
8.4.3. Arquitecturas web de contenido estatico o dindmico
8.4.4.  Tecnologias estandar del lado cliente
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8.4.5. Tecnologias no estandar para desarrollo web
8.4.6. Tecnologias de servidor
8.4.7. Bases de datos
8.4.8. Sistemas gestores de contenidos
Fuentes de datos web
8.5.1.  Introduccion
8.5.1.1. Definicién: ;qué es una fuente de datos?
8.52. Bases de datos
8.5.3. Internet de las cosas (loT)
8.5.4. Sistema de gestion de contenidos CMS
8.5.5.  Planificacion de recursos empresariales ERP
8.5.6.  Gestion relaciones con el cliente CRM
8.5.7. interfaz de programacién de aplicaciones (APIs) de datos
8.5.8. Redes sociales
8.5.8.1. ;Son fiables las fuentes?
Adquisicion de datos Web
8.6.1. ¢Enqué consiste la extraccion de datos o web scraping?
8.6.2. Finalidad y usos de la extraccion de datos
8.6.3.  Consideraciones legales sobre la extraccion de datos
8.6.3.1. Bots legitimos y bots ilegitimos
8.6.4. Conocimientos esenciales para llevar a cabo la extraccion de datos
8.6.5. Uso de los datos obtenidos mediante la extraccion de datos
8.6.6. Como protegerse frente a la extraccion de datos ilegitima por parte de terceros
8.6.7.  Elfuturo de la extraccion de datos
Herramientas para la extraccion de datos de la web
8.7.1.  Métodos para la extraccion de datos
8.7.1.1. Servicios de extraccion de datos
8.7.1.2. Soluciones de escritorio para extraccion de datos local
8.7.1.3. Programar el algoritmo de extraccion de datos
8.7.2.  Herramientas de extraccion de datos
8.7.3.  (Eslegalla extraccion de datos?



tecn 26| Plan de Estudios

8.8.

8.9.

8.10.

Web semantica

8.8.1.  ;Qué eslaweb semantica?

8.8.2.  ;Como solucionara la web semantica los problemas actuales?
8.8.3.  Anivel técnico, ;como funcionarad la web semantica?

8.8.4. ;Cuales son las principales ventajas y los inconvenientes de la web semantica?

8.8.5.  Elgranreto que supone la web semantica
8.8.6.  Proyectos relacionados con el desarrollo de la web semantica
8.8.7.  Enelbuen camino: los buscadores semanticos
OSINT: inteligencia de fuente abierta
8.9.1. ;Qué es una fuente abierta?
8.9.2.  Profundizando en el concepto de OSINT

8.9.2.1. ¢ Para qué sirve la OSINT?
8.9.3. Fuentes de informacion OSINT
89.4.  ;Qué métodos emplear a la hora de realizar una investigacion OSINT?
8.9.5. ;Cuadles son las principales ventajas y los retos del OSINT?
8.9.6. Herramientas de OSINT mas recomendables
MasterLead o como mejorar la conversion a ventas usando macrodatos
8.10.1. Introduccion: 'datos y concepto lead o cliente8. potencial
8.10.2. Fuentes, tipos y acceso
8.10.3. La Suite MasterlLead

8.10.3.1. Factores clave

8.10.3.2. Beneficios

8.10.3.3. Componentes

Mddulo 9. Visualizacion interactiva de los datos
9.1.

Introduccion al arte de hacer visible los datos
9.1.1.  ¢Qué se entiende por visualizacion interactiva de datos?
9.1.2.  ;Cuandoy como surge la visualizacion de los datos?
9.1.3.  Lagranimportancia de la visualizacion interactiva
9.1.4. Tipos de visualizacion de datos
9.1.4.1. Elementos basicos de representacion de datos
9.1.4.2. Cuadros de mando
9.1.4.3. Infografias

9.2.

9.3.

9.1.5.  Herramientas para el analisis visual de datos
9.1.6.  Visualizacion de datos y datos abiertos
9.1.7. Tendencias futuras
Como hacer una narracion de datos
9.2.1.  Las ventajas de la narracion de datos
9.2.2.  Relacion entre visualizacion de datos y narracion de datos
9.2.3.  ;Coémo realizar una buena narracion de datos?
9.2.3.1. Determinar la audiencia
9.2.3.2. Comprender el contexto comunicativo
9.2.3.3. Hallar el relato adecuado
9.2.3.4. Escribir en estilo periodistico
9.2.3.5. Emplear un lenguaje claro, conciso y sencillo
9.2.3.6. Resaltar las necesidades reales o insights
9.2.3.7. Hacer que la narracion de datos sea compartible
9.2.4.  Ejemplos inspiradores de narracion de datos
9.2.4.1. El caso de Mapas de Google
9.2.4.2. El caso de Spotify
Representaciones de Datos
9.3.1.  Saber cémo representar los datos es necesario en cualquier empleo
9.3.2. ;Coémo aprender a representar adecuadamente los datos?
9.3.3.  ;Qué tipos de representacion de datos se pueden encontrar?
9.3.3.1. Diagrama de barras
9.3.3.2. Histograma
9.3.3.3. Diagrama de sectores
9.3.3.4. Pictograma
9.3.3.5. Perfil ortogonal
9.3.3.6. Cartogramas
9.3.3.7. Perfil radial
9.3.3.8. Pirdamides de poblacion
9.3.3.9. Diagrama de caja y bigotes
9.3.3.10. Diagrama de arco
9.3.3.11. Gréafico de dispersion
9.3.3.12. Diagrama de flujo



9.4.

9.5.

9.6.

9.3.3.13. Diagrama de Sankey
9.3.3.14. Grafico de areas apiladas
9.3.3.15. Tabla de conteo
9.3.3.16. Linea de tiempo
9.3.3.17. Nube de palabras
Escalabilidad de representaciones visuales
9.41. ;Qué es la escalabilidad?
9.42. ;Como cuantificar la escalabilidad visual?
9.43. ;Qué factores afectan a la escalabilidad?
9.4.4.  ;Como superar las limitaciones?
9.4.4.1. Mejorar las metaforas visuales
9.4.4.2. Explotar la interactividad
9.4.4.3. Perspectivas y patrones de disefio visual
9.4.4.4. Bases de datos multidimensionales
9.4.4.5. Escalabilidad a través de la agregacion
Andlisis visual frente a visualizacion de la informacion. Entendiendo que no es lo mismo
9.5.1.  Visualizacion de la informacion y analitica visual: diferencias
9.5.1.1. Visualizacion de la informacién (Information Visualization)
9.5.1.2. Analitica visual (Visual Analytics)
9.52.  Tipos de visualizacion de la informacion
9.5.3.  Tipos de analitica visual

9.5.4.  Visualizacion de datos+analitica visual: tomando decisiones mas inteligentes
9.5.5.  Ambitos de aplicacion
9.5.6. Casos concretos de aplicacion de la analitica visual y las técnicas de visualizacion

Proceso de Andlisis Visual (Keim)

9.6.1. Caracteristicas de un proceso eficaz para explotar la informacion
9.6.2.  Lacomplejidad que se esconde tras los procesos de andlisis visual
9.6.3. Pasos para llevar a cabo el proceso de andlisis visual

9.6.4. Elesquema iterativo de Van Wijk: aplicacion a grandes y complejos
conjuntos de datos
9.6.5.  Ejemplo practico de aplicacion del proceso de analisis visual

9.7.

9.8.

9.9.
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Reportes estratégicos, operativos y de direccion
9.7.1.  ;Qué es un cuadro de mando empresarial?

9.7.2.  Tipos de cuadros de mando y eleccién del mas adecuado en cada caso
9.7.3.  ;Qué es un cuadro de mando estratégico?

9.7.4.  ;Qué es un cuadro de mando operativo?

9.7.5.  ;Qué es un cuadro de mando analitico?

9.7.6.  ;Qué es un cuadro de mando tactico?

9.7.7. Beneficios de una implementacion exitosa del cuadro de mando

Tipos de gréaficos y su funcion
9.8.1.  Tipos de visualizaciones

9.8.1.1. Visualizaciones de caracter temporal
9.8.1.2. Visualizaciones de caracter jerarquico
9.8.1.3. Visualizaciones de red

9.8.1.4. Visualizaciones multidimensionales
9.8.1.5. Visualizaciones geoespaciales

Los graficos mds comunes. Diferencias y usos
9.8.2.1. El grafico de barras

9.8.2.2. El grafico de lineas

9.8.2.

9.8.2.3. El diagrama de dispersion

9.8.2.4. El minigrafico

9.8.2.5. El gréfico circular

9.8.2.6. El calibre

9.8.2.7. El grafico de cascada

9.8.2.8. El grafico de embudo

9.8.2.9. El mapa de calor
Interpretacion de reportes y graficos. Jugando el rol del receptor
9.9.1. Tres teorias que explican como aprender a interpretar graficos
9.9.1.1. La perspectiva de Curcio
9.9.1.2. La perspectiva de Watson

9.9.1.3. El sentido critico en la interpretacion de graficos
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9.9.2. Competencias que se deben desarrollar para la interpretacion de graficos
9.9.3. Pautas para interpretar correctamente un grafico
9.9.4. Elementos estructurales en un grafico
9.9.4.1. Competencias relacionadas con el lenguaje de los gréaficos
9.9.5.  Errores en la lectura y construccion de graficos
9.10. Evaluacion de sistemas de analisis visual
9.10.1. Herramientas de terceros
9.10.2. Interfaz de aplicacion de aplicaciones APl y tecnologias de cddigo abierto

Maddulo 10. Herramientas de visualizacion

10.1. Introduccion a las herramientas de visualizacion de datos

10.1.1. Visualizacién de datos (Many Eyes-IBM)

10.1.2. Graficos de Google

10.1.3. Libreria jQuery

10.1.4. Documentos controlados por datos (D3]s)

10.1.5. Plataforma Matlab

10.1.6. Plataforma Tableau

10.1.7. Sistemas de andlisis estadistico SAS Andlisis visual

10.1.8. Paquete Microsoft Power Bl (inteligencia de negocios)
10.2. Visualizacion de datos Many Eyes

10.2.1. Un poco de historia

10.2.2. Funcionamiento

10.2.3. Ventajas, desventajas y evolucion

10.2.4. Servicios de Watson Analytics

10.2.4.1. Usos
10.2.4.2. Presente

10.3. Graficos de Google

10.3.1. Caracteristicas

10.3.2. ;Como funciona Google Charts?

10.3.3. Uso avanzado




10.4. Libreria jQuery

10.5.

10.6.

10.7.

10.8.

10.4.1. Ventajas
10.4.2. Instalacion de complementos de visualizacion de datos
10.4.3. Complementos de visualizacion de datos
10.4.3.1. Complemento FusionCharts
10.4.3.2. Complemento Chart.JS
10.4.3.3. Complemento Flot
10.4.3.4. Complemento HighCharts
10.4.3.5. Otros complementos
Documentos controlados por datos (D3js) |
10.5.1. Caracteristicas
10.5.2. Funcionalidades
10.5.3. ;Como se trabaja D3js?
10.5.3.1. Data Joins
10.5.4. Entraday salida de elementos
Documentos controlados por datos (D3;js) I
10.6.1. Repaso del tema anterior
10.6.2. Elementos SVG
10.6.2.1. Ejemplo practico: grafico de barra
10.6.3. Otros modulos de D3 interesantes
10.6.4. Casos de uso
10.6.5. Observable
Plataforma Matlab
10.7.1. Caracteristicas
10.7.2. Componentes
10.7.3. Cajas de herramientas
10.7.4. Usos concretos
10.7.5. Andlisis y visualizacion de datos
10.7.6. Beneficios y desventajas
Plataforma Tableau
10.8.1. Caracteristicas de la Suite de Tableau

10.9.
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10.8.2. Elementos de la Suite de Tableau
10.8.2.1. Tableau Desktop
10.8.2.2. Tableau Server
10.8.2.3. Tableau Online
10.8.2.4. Tableau Prep
10.8.2.5. Tableau Reader
10.8.2.6. Tableau Public
10.8.2.7. Tableau Mobile
10.8.2.8. Tableau CRM
10.8.2.9. Tableau Data Management
10.8.2.10. Tableau Server Management
10.8.3. Otras funcionalidades
Sistemas de analisis estadistico SAS Analisis visual
10.9.1. Ventajas
10.9.2. Capacidades
10.9.3. Mddulos
10.9.3.1. Preparacion de datos
10.9.3.2. Andlisis avanzado
10.9.3.3. Disefiador
10.9.3.4. Explorador
10.9.3.5. Web y Aplicaciones moviles
10.9.3.6. Administracion
10.9.3.7. Arquitectura técnica
10.9.4. Otras caracteristicas relacionadas

10.10. Paquete Microsoft Power Bl (inteligencia de negocios)

10.10.1. Ventajas

10.10.2. Usos

10.10.3. Capacidades y areas de trabajo
10.10.4. Licencias

10.10.5. Componentes (versiones de Power BI)
10.70.6. Herramientas del ecosistema

tecn
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Objetivos

Esta universidad esta concienciada con el progreso profesional de cada uno de sus

alumnos. Por ello, disefia titulaciones del méximo nivel, con el objetivo de poner a su extDO'u,ble ( )
L. LY

disposicion lo que necesitan para elevar sus carreras a la cuspide del sector en poco
tiempo, con conflanza y de forma efectiva. Asi, esta Maestria en Analisis Visual y
Macrodatos es un buen ejemplo de ello, ya que su curso no solo le permitira ampliar
al maximo sus conocimientos, sino trabajar en la implementacion de las competencias
exigidas por el mercado laboral actual.
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Trabajaras en la direccion estratégica
de proyectos, conociendo al detalle las
habilidades que debes dominar para
conseguirlo de manera garantizada”
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Objetivos generales

* Ofrecer a los alumnos la inmersion en el nuevo contexto social y tecnoldgico
en el cual se enmarcan las herramientas de Visual Analytics

* Obtener y mejorar el pensamiento critico basado en hechos para la toma
de decisiones estratégicas

* Comprender el valor del entorno cambiante y facilitar al alumno la conexion
con el emprendimiento y las nuevas knowmadas de trabajo

* Analizar los datos producidos y sacar conclusiones mediante herramientas
estadisticas para la toma de decisiones mas adecuadas en cada momento

* Aprender los conceptos introductorios de la estadistica, razonar estadisticamente
y representar relaciones entre diferentes variables, entre otros

* Profundizar en los principios de probabilidad que son la base para la estadistica
inferencial, que permitird contrastar conjeturas (contrastes de hipotesis) sobre
como es una determinada poblacion

* Entender las fuentes de informacion, asi como el valor que aportan a la creacién
de nuevos modelos de negocio innovadores

* Conocery utilizar herramientas estadisticas para solucionar problemas
en el ambito del Big Data




Objetivos especificos

Médulo 1. Andlisis Visual en el contexto social y tecnolégico
+ Reconocer los elementos de contexto que rodean las condiciones actuales del analisis
visual y las principales aplicaciones

+ Analizar las diferentes olas tecnolégicas en las diferentes sociedades, las principales
cualidades de la globalizacion y su contexto mundial geopolitico y social, el entorno
VUCA y algunas de las nuevas tecnologias como el internet de las cosas (1oT), la 5G,
la computacion en la nube y computacion en la frontera

+ Contextualizar el pensamiento critico en analisis visual
Médulo 2. Andlisis e interpretacion de datos

+ Implementar las bases estadisticas del analisis visual

+ Ahondar en las mejores técnicas de estudio de macrodatos y en las medidas
aplicables al tratamiento de informacién, la correlacion estadistica, teoria
de la probabilidad condicional, variables aleatorias y distribuciones de probabilidad,
la inferencia bayesiana, teorfa de muestras, intervalos de confianza, contrastes
de hipotesis y los analisis de la regresion

Médulo 3. Técnicas de analisis de datos (EIA)
+ Conocer las técnicas de andlisis de datos y la forma en que se aplica en el Andlisis
Visual y Macrodatos

+ Desarrollar conocimientos sobre analitica predictiva, técnicas de evaluacion

y seleccion de modelos
+ Implementar diferentes técnicas de optimizacion lineal y simulaciones de Montecarlo
+ Analizar escenarios, técnicas de aprendizaje automatico, analitica web, técnicas

de mineria de datos y métodos en procesamiento lenguaje natural (PNL), asi como
el andlisis de redes sociales
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Mddulo 4. Herramientas de Andlisis de Datos
+ Ahondar en la utilidad de las principales herramientas del anélisis de datos

+ Implementar las mejores técnicas en el entorno R de Ciencia de datos, Python,
los graficos estaticos y estadisticos, el tratamiento de datos en diferentes formatos
y diferentes fuentes

+ Dotar al egresado de los conocimientos necesarios para entender secuencias
para la limpieza y preparacion de datos, estudios exploratorios, arboles de decision,
las reglas de clasificacion y de asociacion, redes neuronales y aprendizaje profundo

Mddulo 5. Sistemas de gestion de Bases de Datos y paralelizacion de datos
+ Aplicar los conocimientos para el manejo y comprension de los sistemas de gestion
de bases de datos

+ Realizar actividades de acercamiento a las bases de datos convencionales y no
convencionales, la computacion en la nube y gestion distribuida de datos, la utilizacion
de herramientas de ingesta de grandes volumenes de datos, tipos de paralelismos,
procesamiento de datos por transmision por secuencia y tiempo real y diferentes
herramientas de procesamiento paralelo

Médulo 6. Habilidades blandas dirigidas por datos en la direccion estratégica
en Analisis Visual

+ Desarrollar conocimientos y habilidades para la direccion estratégica en el analisis visual
al estudiar el perfil de los empleados para organizaciones dirigidas por datos y la direccién
por datos en organizaciones agiles

+ Trabajar en el perfeccionamiento de las habilidades gerenciales avanzadas
en organizaciones dirigidas por datos, para el uso de los datos para mejorar el desempefio
de la comunicacion estratégica
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+ Ahondar en la inteligencia emocional aplicada a la direccion en analisis visual, la elaboracion
de presentaciones eficaces y la mejora del desempefio mediante la gestion motivacional
y el liderazgo en organizaciones dirigidas por datos y talento digital en organizaciones
dirigidas por datos

Médulo 7. Direccidn estratégica de proyectos de Analisis Visual y Macrodatos
+ Explicar los elementos que componen la direccion estratégica de proyectos
de analisis visual y macrodatos

+ Ponerse al dia en el estudio de la direccion estratégica de proyectos, las mejores
practicas en la descripcion de procesos de macrodatos (PMI), la metodologia kimball,
metodologia fuentes, calidad de datos, preguntas imposibles y descubriendo (Squid)

+ Actualizar los aspectos legales del mundo de los datos, privacidad en macrodatos,
ciberseguridad en macrodatos, asi como la identificacion con grandes volumenes
de datos y la ética de los datos

Maédulo 8. Analisis del cliente aplicando la inteligencia de los datos
a la Mercadotecnia

+ Resolver situaciones practicas relacionadas con el anélisis del cliente, aplicando
la inteligencia de datos a la mercadotecnia

+ Estudiar los conceptos de mercadotécnica estratégica y relacional, la gestion
de las relaciones con el cliente (CRM) como centro de la organizacion para el anélisis
del Cliente y diferentes tecnologias de la web que permiten el analisis del cliente

+ Ahondar en el uso de fuentes de datos Web, adquisicién de datos Web, las herramientas
para la extraccion de datos y Web semantica

+ Profundizar en las novedades referentes a la inteligencia de fuente abierta, concluyendo
con el estudio de MasterLead o como mejorar la conversion a ventas usando macrodatos
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Mddulo 9. Visualizacion interactiva de los datos
+ Emplear las técnicas mas innovadoras para la visualizacion interactiva
de los datos como una forma de visibilizar los datos
+ Elaborar narrativas de datos, representaciones de datos y escalabilidad
de representaciones visuales
+ Realizar andlisis visual y procesos de andlisis visual (KEIM) para elaborar reportes
estratégicos, operativos y de direccion

+ Ahondar en los diferentes tipos de graficos, facilitando la interpretacion de reportes
y graficos y la evaluacion de sistemas de analisis visual

l Maédulo 10. Herramientas de visualizacion

+ Utilizar las herramientas de visualizacion de datos para la solucion de casos practicos

+ Emplear un juicio critico para recurrir a recursos como la visualizacion de datos Many
Eyes, Graficos de Google, Libreria jQuery, Documentos controlados por datos (D3js),
Plataforma Matlab, Plataforma Tableau, Sistemas de analisis estadistico SAS Andlisis
visual y el Paquete Microsoft Power B (inteligencia de negocios) de acuerdo con
situaciones especificas de cada caso

Alcanza tus objetivos y metas profesionales
gracias a las competencias que adquiriras
egresandote de esta Maestria 100% online”
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Competencias

Esta Maestria nace con la finalidad de proporcionar al alumno una especializacion
de alta calidad. Asi, tras superar con éxito esta exclusiva titulacion, el egresado
habra desarrollado las habilidades y destrezas necesarias para desempefiar un
trabajo de primer nivel. Asimismo, obtendra una vision innovadora y multidisciplinar
de su campo laboral. Por ello, este vanguardista programa de TECH representa

una oportunidad sin parangon para todo aquel profesional que quiera destacar

en su sector y convertirse en un experto.

s
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Una experiencia académica que
te aportara una vision estratégica
real y efectiva de la aplicacion de
las nuevas tecnologias de Analisis
de Datos en el mundo empresarial
de manera innovadora”
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*

-

*

*

*

*

*
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*

Competencias generales

Adquirir las habilidades necesarias para el ejercicio profesional en el campo de Visual
Analytics en el contexto social y tecnoldgico

Saber analizar e interpretar los datos estadisticos

Utilizar las técnicas de evaluacion y analisis de datos

Conocer las herramientas de uso en el andlisis de datos

Realizar gestion y paralelizacion de bases de datos de diferentes tipos

Poner en practica las habilidades gerenciales avanzadas en organizacion de datos
Dirigir proyectos de Visual Analytics y Big Data

Aplicar la Ingenieria de Datos al Marketing

Visibilizar los datos de manera efectiva y beneficiosa para la empresa

Utilizar las herramientas para la visualizacion de datos
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Actualiza tus competencias con la
metodologia tedrico-practica mas
eficiente del panorama académico
actual, el Relearning de TECH"
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¢ Por qué nuestro programa?

La altisima oferta de profesionales que existe en el mercado laboral actual les obliga

a especializarse cada vez de manera mas pormenorizada para poder destacar y asumir
una carrera exitosa. Por eso, esta titulacion ha sido disefiada con el fin de proporcionar
al egresado, precisamente, todo lo que necesita para impulsar su trayectoria a través de
la demostracion de un conocimiento experto en el area del Analisis Visual y Macrodatos.
Ademas, el apoyo de un equipo docente versado en el area y las facilidades que TECH
ofrece hacen del programa una oportunidad Unica.
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Un programa con el que podras
orientar tu carrera hacia un area
en auge, ademas de ampliar tus
posibilidades de insercion laboral”
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Orientacion 100% laboral

TECH cuenta con afos de experiencia académica, periodo
durante el cual decenas de miles de profesionales han confiado
en sus programas para potenciar sus carreras. Gracias a
ello y a la experiencia de sus alumnos, ha ido transformando
el contenido, creando recursos cada vez mas dinamicos,
concretos y efectivos que permitan a los egresados desarrollar
las habilidades propias de los mejores expertos del sector.

La mejor institucion

El interés de esta universidad en potenciar el futuro de sus
egresados se traduce en el compromiso de TECH por ofrecer
siempre las mejores y mas completas experiencias académicas.
Gracias a ello, se ha convertido en la mayor universidad digital
del mundo, obteniendo importantes distintivos como el de mejor
centro segun Forbes.

Titulacion directa

No hara falta que el estudiante haga una tesina, ni examen final,
ni nada mas para poder egresar y obtener su titulo. En TECH, el
alumno tendra una via directa de titulacion.

Los mejores recursos pedagdgicos 100% en linea

TECH Universidad pone al alcance de los estudiantes de esta
Maestria la ultima metodologia educativa en linea, basada

en una tecnologfa internacional de vanguardia, que permite
estudiar sin tener que asistir a clase, y sin renunciar a adquirir
ninguna competencia indispensable en el andlisis visual

y la gestion de macrodatos.

Educacion adaptada al mundo real

El Plan de estudios de la totalidad de las titulaciones que ofrece
TECH incluye casos practicos basados en la propia experiencia
del equipo docente, asi como en situaciones ficticias, pero que
se pueden dar en el contexto actual. Gracias a ello, los egresados
pueden trabajar en el desarrollo de habilidades directrices, asi
como en la resolucion de conflictos, implementando a su praxis
aptitudes que perfeccionan su perfil profesional, elevando su
talento al maximo nivel.

Aprender idiomas y obtener su certificado oficial

TECH da la posibilidad, ademas de obtener la certificacion
oficial de Inglés en el nivel B2, de seleccionar de forma
optativa hasta otros 6 idiomas en los que, si el alumno
desea, podra certificarse.
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Mejorar tus habilidades directivas

La competencia profesional que existe en el mercado laboral
actual es muy exigente, razén por la que es necesario poder
demostrar siempre el maximo nivel si se desea alcanzar
el éxito. TECH, siendo consciente de esta realidad, disefia
sus titulaciones incluyendo las pautas mas efectivas para
conseguirlo, orientando a sus alumnos hacia el desarrollo
de habilidades directivas propias de los mejores expertos.

Especializacion integral

El curso de esta Maestria en Analisis Visual y Macrodatos
ofrece una especializacion integral, basada en un campo
en auge y centrada en la demanda del mercado profesional
actual. De esta manera, los egresados que apuestan por
su curso culminan la experiencia con la garantia de dominar
el areay con la posibilidad de demostrarlo a través de una
titulacion con RVOE.

Formar parte de una comunidad exclusiva

Decenas de miles de profesionales de todo el mundo eligen
TECH cada afio para orientar su carrera hacia el éxito laboral.
Asimismo, cada titulacion relne a grupos de especialistas con
intereses y objetivos comunes, lo cual aporta a la experiencia
académica un plus de calidad y dinamismo.
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Salidas profesionales

La Maestria en Analisis Visual y Macrodatos disefiada por TECH ofrece una amplia
variedad de salidas profesionales en diversos campos relacionados con el estudio
de la informacién masiva, la inteligencia artificial y la visualizacion compleja. Y es que
la universidad garantiza un altisimo nivel de especializacion, el cual sirve al egresado
para ampliar sus opciones profesionales, asi como para optar a puestos de renombre
dentro de cualquier empresa de su sector.

74 pgraa//nﬁ i
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Una titulacion que te hara destacar
y con la que lograras alcanzar los
objetivos profesionales que siempre
has perseguido”
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Perfil profesional

El curso de esta Maestria en Analisis Visual y Macrodatos permitira al egresado
desarrollar las habilidades y competencias propias de los mejores expertos del sector.
Gracias a ello podra desenvolverse de manera responsable y efectiva en el puesto de
trabajo que desee, con la garantia de poseer los conocimientos necesarios para dominar
esta area y dirigir con éxito cualquier proyecto relacionado con el estudio masivo de
informacion, la inteligencia artificial y la visualizacion de contenido.

Podra implementar a su praxis aptitudes de liderazgo, de resolucién de conflictos

y de gestion de situaciones complejas, dandole la oportunidad de trabajar en

el perfeccionamiento de las mismas y garantizando una evolucion profesional
distinguida. Esto le permitira destacar en cualquier proceso de seleccion de personal.

De esta forma, lograré orientar su carrera hacia un entorno mas especializado, el cual
plantea retos mas ambiciosos y, por lo tanto, la posibilidad de continuar creciendo
hacia el éxito profesional.

Se trata, por lo tanto, de una oportunidad académica sin parangon de alcanzar el
maximo nivel de la mano de los mejores profesionales y con la garantia de TECH
como aval.

Perfil investigativo

Ademas de orientar la titulacion hacia el ambito empresarial, esta Maestria en Analisis
Visual y Macrodatos permitira al egresado trabajar en las técnicas avanzadas para extraer
conocimientos del Big Data y utilizar los mismos en el campo de la investigacion. Asi,
podra orientar su carrera hacia el estudio académico o cientifico, contribuyendo al avance
de esta area a través del desarrollo de nuevas estrategias y metodologias.
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Perfil ocupacional y campo de accién

TECH asegura que, tras superar el contenido de esta Maestria, el egresado habra
logrado desarrollar una serie de capacidades que le permitiran asumir responsabilidades
laborales desde una perspectiva con mayor garantia de éxito. Ademas, le permitira
acceder a las claves para adaptarse a un entorno dinamico y en constante evolucion
como es el Andlisis Visual y de Big Data, manteniendo siempre las oportunidades de
alcanzar el éxito en este sector.

El egresado de TECH en Andlisis Visual y Macrodatos estara preparado para desempefar
los siguientes puestos de trabajo:
+ Analista senior de Datos

+ Consultor de Inteligencia Artificial
+ Gestor en visualizacion y gestion de datos

+ Gerente en flujos de trabajo empresarial

*

Consultor de Big Data
+ Analista digital en departamentos de Marketing

+ Cientifico de datos orientado a la investigacién

No lo pienses mas y multiplica
tus opciones laborales con una
Maestria del maximo nivel”
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Idiomas gratuitos

Convencidos de que la formacion en idiomas es fundamental en cualquier profesional
para lograr una comunicacion potente y eficaz, TECH ofrece un itinerario complementario
al plan de estudios curricular, en el que el alumno, ademas de adquirir las competencias
de la Maestria, podra aprender idiomas de un modo sencillo y practico.
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TECH te incluye el estudio de idiomas en
la Maestria de forma ilimitada y gratuita”
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En el mundo competitivo actual, hablar otros idiomas forma parte clave de nuestra
cultura moderna. Hoy en dia, resulta imprescindible disponer de la capacidad de hablar
y comprender otros idiomas, ademas de lograr un titulo oficial que acredite y reconozca
las competencias linguisticas adquiridas. De hecho, ya son muchos los colegios, las

universidades y las empresas que solo aceptan a candidatos que certifican su nivel

mediante un titulo oficial en base al Marco Comun Europeo de Referencia para las

Lenguas (MCER).

El Marco Comun Europeo de Referencia para las Lenguas es el maximo sistema oficial
de reconocimiento y acreditacion del nivel del alumno. Aunque existen otros sistemas
de validacion, estos proceden de instituciones privadas y, por tanto, no tienen validez
oficial. EIl MCER establece un criterio Unico para determinar los distintos niveles de
dificultad de los cursos y otorga los titulos reconocidos sobre el nivel de idioma que
se posee.

En TECH se ofrecen los Unicos cursos intensivos de preparacién para la obtencion de
certificaciones oficiales de nivel de idiomas, basados 100% en el MCER. Los 48 Cursos
de Preparacién de Nivel Idiomatico que tiene la Escuela de Idiomas de TECH estan
desarrollados en base a las Ultimas tendencias metodoldgicas de aprendizaje en linea,
el enfoque orientado a la accién y el enfoque de adquisicion de competencia lingtiistica,
con la finalidad de preparar los exdmenes oficiales de certificacion de nivel.

El estudiante aprenderd, mediante actividades en contextos reales, la resolucion de

situaciones cotidianas de comunicacion en entornos simulados de aprendizaje y se
enfrentard a simulacros de examen para la preparacion de la prueba de certificacion
de nivel.

Solo el coste de los Cursos de
Preparacion de idiomas y los examenes
de certificacion, que puedes llegar a
hacer gratis, valen mas de 3 veces el
precio de la Maestria”

e, i 8 Fr
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TECH incorpora, como contenido extracurricular al plan de estudios oficial, la
posibilidad de que el alumno estudie idiomas, seleccionando aquellos que mas
le interesen de entre la gran oferta disponible:

Podra elegir los Cursos de Preparacion de Nivel de los idiomas y
nivel que desee, de entre los disponibles en la Escuela de Idiomas de
TECH, mientras estudie la Maestria, para poder prepararse el examen
de certificacién de nivel

En cada programa de idiomas tendra acceso a todos los niveles
MCER, desde el nivel A1 hasta el nivel C2

- Cada afio podra presentarse a un examen telepresencial de
certificacion de nivel, con un profesor nativo experto. Al terminar el
examen, TECH le expedira un certificado de nivel de idioma

Estudiar idiomas NO aumentara el coste del programa. El estudio
ilimitado y la certificacion anual de cualquier idioma estan incluidas
en la Maestria

48 Cursos de Preparacion de Nivel
para la certificacion oficial de 8
idiomas en los niveles MCER A1, A2,
B1,B2, C1yC2"

PRINCIPIANTE INTERMEDIO
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Metodologia

Este programa de capacitacion ofrece una forma diferente de aprender. Nuestra
metodologia se desarrolla a través de un modo de aprendizaje de forma

ciclica: el Relearning.

Este sistema de ensefianza es utilizado, por ejemplo, en las facultades de medicina
mas prestigiosas del mundo y se ha considerado uno de los mas eficaces por
publicaciones de gran relevancia como el New England Journal of Medicine.
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Descubre el Relearning, un sistema que abandona el
aprendizaje lineal convencional para llevarte a través de
sistemas ciclicos de ensenanza: una forma de aprender
que ha demostrado su enorme eficacia, especialmente
en las materias que requieren memorizacion”
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Estudio de Caso para contextualizar todo el contenido

Nuestro programa ofrece un método revolucionario de desarrollo de habilidades
y conocimientos. Nuestro objetivo es aflanzar competencias en un contexto
cambiante, competitivo y de alta exigencia.

Con TECH podras experimentar
una forma de aprender que esta
moviendo los cimientos de las
universidades tradicionales de
todo el mundo”

Accederas a un sistema de

aprendizaje basado en la reiteracion, con
Una ensefianza natural y progresiva a lo
largo de todo el temario.




El alumno aprenderd, mediante
actividades colaborativas y casos reales,
la resolucion de situaciones complejas en
entornos empresariales reales.
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Un método de aprendizaje innovador y diferente

El presente programa de TECH es una ensefianza intensiva, creada desde 0, que
propone los retos y decisiones mas exigentes en este campo, ya sea en el ambito
nacional o internacional. Gracias a esta metodologia se impulsa el crecimiento
personal y profesional, dando un paso decisivo para conseguir el éxito. El método
del caso, técnica que sienta las bases de este contenido, garantiza que se sigue
la realidad econdmica, social y profesional mas vigente.

Nuestro programa te prepara para
afrontar nuevos retos en entornos
inciertos y lograr el éxito en tu carrera”

El método del caso ha sido el sistema de aprendizaje mas utilizado por las mejores
escuelas de Informatica del mundo desde que éstas existen. Desarrollado en 1912 para
que los estudiantes de Derecho no solo aprendiesen las leyes a base de contenidos
tedricos, el método del caso consistio en presentarles situaciones complejas reales
para que tomasen decisiones y emitiesen juicios de valor fundamentados sobre como
resolverlas. En 1924 se establecié como método estandar de ensefianza en Harvard.

Ante una determinada situacion, ¢qué deberia hacer un profesional? Esta es la pregunta
a la que te enfrentamos en el método del caso, un método de aprendizaje orientado a
la accion. A lo largo del curso, los estudiantes se enfrentaran a multiples casos reales.

Deberan integrar todos sus conocimientos, investigar, argumentar y defender sus ideas y
decisiones.
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Relearning Methodology

TECH auna de forma eficaz la metodologia del Estudio de Caso con
un sistema de aprendizaje 100% online basado en la reiteracion, que
combina elementos didacticos diferentes en cada leccion.

Potenciamos el Estudio de Caso con el mejor método de ensefianza
100% online: el Relearning.

En 2019 obtuvimos los mejores resultados
de aprendizaje de todas las universidades
online en espanol en el mundo.

En TECH aprenderas con una metodologia vanguardista concebida learning
para capacitar a los directivos del futuro. Este método, a la vanguardia from atn
exper

pedagodgica mundial, se denomina Relearning.

Nuestra universidad es la Unica en habla hispana licenciada para
emplear este exitoso método. En 2019, conseguimos mejorar los
niveles de satisfaccion global de nuestros alumnos (calidad docente,
calidad de los materiales, estructura del curso, objetivos...) con
respecto a los indicadores de la mejor universidad online en espafiol.
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En nuestro programa, el aprendizaje no es un proceso lineal, sino que sucede en
espiral (aprender, desaprender, olvidar y reaprender). Por eso, se combinan cada uno
de estos elementos de forma concéntrica. Con esta metodologia se han capacitado

mas de 650.000 graduados universitarios con un éxito sin precedentes en ambitos
tan distintos como la bioquimica, la genética, la cirugia, el derecho internacional,

las habilidades directivas, las ciencias del deporte, la filosofia, el derecho, la
ingenieria, el periodismo, la historia o los mercados e instrumentos financieros.
Todo ello en un entorno de alta exigencia, con un alumnado universitario de un perfil
socioeconémico alto y una media de edad de 43,5 afios.

El Relearning te permitira aprender con menos esfuerzo
y mas rendimiento, implicandote mas en tu capacitacion,
desarrollando el espiritu critico, la defensa de argumentos
y el contraste de opiniones: una ecuacion directa al éxito.

A partir de la Ultima evidencia cientifica en el ambito de la neurociencia, no solo
sabemos organizar la informacion, las ideas, las imagenes y los recuerdos, sino que
sabemos que el lugary el contexto donde hemos aprendido algo es fundamental
para que seamos capaces de recordarlo y almacenarlo en el hipocampo, para
retenerlo en nuestra memoria a largo plazo.

De esta manera, y en lo que se denomina Neurocognitive context-dependent
e-learning, los diferentes elementos de nuestro programa estan conectados con el
contexto donde el participante desarrolla su practica profesional.
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Este programa ofrece los mejores materiales educativos, preparados a conciencia para los profesionales:

Material de estudio

>

Todos los contenidos didacticos son creados por los especialistas que van a impartir
el curso, especificamente para él, de manera que el desarrollo didactico sea realmente
especifico y concreto.

Estos contenidos son aplicados después al formato audiovisual, para crear el método
de trabajo online de TECH. Todo ello, con las técnicas mas novedosas que ofrecen
piezas de gran calidad en todos y cada uno los materiales que se ponen a disposicion
del alumno.

Clases magistrales

Existe evidencia cientifica sobre la utilidad de la observacién de terceros expertos.

El denominado Learning from an Expert afianza el conocimiento y el recuerdo, y
genera seguridad en las futuras decisiones dificiles.

Practicas de habilidades y competencias

Realizaran actividades de desarrollo de competencias y habilidades especificas en
cada drea tematica. Practicas y dinamicas para adquirir y desarrollar las destrezas 'y
habilidades que un especialista precisa desarrollar en el marco de la globalizacion que
vivimos.

Lecturas complementarias

Articulos recientes, documentos de consenso y guias internacionales, entre otros. En
\l/ la biblioteca virtual de TECH el estudiante tendra acceso a todo lo que necesita para
completar su capacitacion.
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Case studies

Completaran una seleccion de los mejores casos de estudio elegidos expresamente
para esta titulacion. Casos presentados, analizados y tutorizados por los mejores
especialistas del panorama internacional.

Restmenes interactivos

El equipo de TECH presenta los contenidos de manera atractiva y dindamica en
pildoras multimedia que incluyen audios, videos, imagenes, esquemas y mapas
conceptuales con el fin de afianzar el conocimiento.

Este exclusivo sistema educativo para la presentacion de contenidos multimedia
fue premiado por Microsoft como “Caso de éxito en Europa”.

Testing & Retesting

Se evallan y reevaluan periddicamente los conocimientos del alumno a lo largo del
programa, mediante actividades y ejercicios evaluativos y autoevaluativos para que,
de esta manera, el estudiante compruebe como va consiguiendo sus metas.
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Direccion del curso

Tanto el Plan de estudios como el contenido de esta Maestria ha sido disefiado de
manera exhaustiva por un claustro especializado en el ambito del Big Data. Se trata
de un equipo de profesionales del maximo nivel con amplia experiencia en la gestion
masiva de informacién, expertos que han plasmado en cada recurso su propia
experiencia con el fin de adaptarlo a la realidad actual y para servir de guia practica
al egresado en su especializacion.
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@ @ La experiencia del equipo docente se vera plasmada en el

“ propio contenido, el cual incluye casos practicos basados
en la realidad y extraidos de su propia trayectoria”
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Direccion

Dr. Galindo, Luis Angel

+ Director Ejecutivo de Innovacion en Telefénica
+ Gerente de Andlisis de Factibilidad en Telefénica Moviles
+ Supervisor de Desarrollo en Motorola
+ Doctor en Economia Gerencial y Generacion de Nuevos Modelos de Negocios por la Universidad Politécnica de Madrid
Master en Administracion de Empresas por la Universidad de Navarra
Master en Servicios y Seguridad en Redes IP por la Universidad Politécnica de Madrid
Experto Universitario en Red y Servicios Avanzados de Internet por la Universidad Carlos Il de Madrid
Ingeniero en Telecomunicaciones por la Universidad Politécnica de Madrid

Profesores
Dr. Lominchar Jiménez, José + Director General en Next International Business School
+ Doctor en Derecho, Consultor y Conferenciante Internacional + Consejero Internacional en ICONO sud Network
+ Director de la Consultoria Internacional de Alto Rendimiento (CIAR), Intelligence + Vicepresidente de la Asociacion Espafiola de Coaching Ejecutivo y Empresarial (AECEE)
& Consulting + Doctor en Derecho por el Programa en Derecho del Trabajo de la UCJC, Espafia
+ Profesor de Universidad + Doctor Honoris Causa por el Centro Universitario de Estudios Juridicos, México

+ Conferenciante Internacional y Ponente TED

-

Licenciado en Derecho por la Universidad Complutense de Madrid, Espafia

+ Investigador MBA: Master of Business Administration

*



D. Almansa, Antonio
+ Especialista en gestion de datos y analisis visual

* Disefio, implantacion e integracion del centro de contingencia en DC Julian Camarillo

* Técnico Superior Senior: labores de explotacion, ingenieria y arquitectura de las redes
de Data Center (DC) ubicados en Independencia y Ordufia, asi como la red de transporte
a nivel nacional para tarificacion y altas

* Experto Nivel 2: labores de disefio e implantacién de las redes (con cambio tecnoldgico)
del DC de Fco. Sancha y posteriormente Manuel Tovar
D. Garcia Montesinos, Felipe
+ Socio Fundador y CEO de Knowdle Al Technologies Group
+ CEO en HOMONOVUS incubator
+ CEO en Intuitio Group
+ Master Ejecutivo en Innovacion

+ Licenciado en Informatica por la Universidad Politécnica de Madrid

Diia. Alvarez de las Cuevas, Ménica
+ Ingeniera Informatica

+ Gestion y Direccion de Proyectos en COO MiBizPartners

+ Gestion de Equipos de Proyectos en Factor Ideas

+ Coordinadora de Formacion Escuela de Excelencia Técnica en Accenture
+ Responsable del Departamento de Informatica en Geditec

+ Gestor de Formacion en Telefonica Educacion Digital

+ Licenciada en Ingenieria Informatica por la University of Southern Mississippi
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Diia. Cordero Garcia, Marta

*

*

*

*

*

Especialista en Matematica Aplicada e Ingenieria Aeroespacial

Especialista en Matematica Aplicada e Ingenieria Aeroespacial

Investigadora del Grupo Métodos y Aplicaciones Numéricas a la Tecnologia Aeroespacial
Profesor Titular en la Universidad Politécnica de Madrid

Técnico Superior de Ingenieria Aeroespacial

Diia. Olmedo Soler, Asunta

*

*

*

Directora Creativa, Redactora y Blogger

Directora Creativa, Redactora y Disefiadora Gréafica en Managing and Innovation
Business Partners

Disefladora Gréfica en Defensor del Pueblo
Fundadora y Creativa en Kideco

Directora del Departamento de Disefio Grafico y Gestion de Redes Sociales
en OK-Systems

Master en Disefio Grafico por Tracor Training Center

Técnico de Comunicacion, Publicad y RR. PP. por el Instituto Internacional
De Técnicas Especializadas

Curso Community Manager en el Instituto Marketing Online
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Requisitos de acceso y proceso de admision

El proceso de admision de TECH es el mas sencillo de las universidades en linea en
todo el pais. Podras comenzar la Maestria sin tramites ni demoras: empieza a preparar
la documentacion y entrégala mas adelante, sin premuras. Lo mas importante para
TECH es que los procesos administrativos, para ti, sean sencillos y no te ocasionen

retrasos, ni incomodidades.

P
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Ayudandote desde el inicio, TECH ofrece el
procedimiento de admision mas sencillo y rapido
de todas las universidades en linea del pais”
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Requisitos de acceso

Los programas con Registro de Validez Oficial de Estudios registrados ante la Autoridad | @
Educativa, requieren de un perfil académico de ingreso que es requisito indispensable
para poder realizar la inscripcion.

Para poder acceder a los estudios de Maestria en Analisis Visual y Macrodatos es
necesario haber concluido una licenciatura o equivalente, sin importar a qué area de
conocimiento pertenezca.

Aquellos que no cumplan con este requisito o no puedan presentar la documentacion
requerida en tiempo y forma, no podran obtener nunca el titulo de Maestria.

Proceso de admisién

Para TECH es del todo fundamental que, en el inicio de la relacion académica, el alumno
esté centrado en el proceso de ensefianza, sin demoras ni preocupaciones relacionadas
con el tramite administrativo. Por ello, hemos creado un protocolo mas sencillo en el
que podras concentrarte, desde el primer momento en tu capacitacion, contando con
un plazo mucho mayor de tiempo para la entrega de la documentacion pertinente.

De esta manera, podras incorporarte al curso tranquilamente. Algun tiempo mas tarde,
te informaremos del momento en el que podras ir enviando los documentos, a través
del campus virtual, de manera muy sencilla, comoda y rapida. Solo deberas cargarlos
y enviarlos, sin traslados ni pérdidas de tiempo.

Una vez que llegue el momento podras contar con nuestro soporte, si te hace falta

Todos los documentos que nos facilites deberan ser rigurosamente ciertos y estar
en vigor en el momento en que los envias.




En cada caso, los documentos que debes tener listos para cargar en el campus virtual son:

Estudiantes con estudios universitarios realizados en México
Deberan subir al Campus Virtual, escaneados con calidad suficiente para su lectura,
los siguientes documentos:

+ Copia digitalizada del documento que ampare la identidad legal del alumno: acta de
nacimiento, carta de naturalizacion, acta de reconocimiento, acta de adopcion, Cédula
de Identificacién Personal o Documento Nacional de Identidad, Pasaporte, Certificado
Consular o, en su caso, Documento que demuestre el estado de refugiado

+ Copia digitalizada de la Clave Unica de Registro de Poblacién (CURP)
+ Copia digitalizada de Certificado de Estudios Totales de Licenciatura legalizado
+ Copia digitalizada del titulo legalizado

En caso de haber estudiado la licenciatura fuera de méxico, consulta con tu asesor
académico. Se requerira documentacion adicional en casos especiales, como
inscripciones a la maestria como opcién de titulacion o que no cuenten con el perfil
académico que el plan de estudios requiera. Tendras un maximo de 2 meses para
cargar todos estos documentos en el campus virtual.

Es del todo necesario que atestigles que todos los
documentos gue nos facilitas son verdaderos y
mantienen su vigencia en el momento en que los envias.

Requisitos de acceso y proceso de admision | 67 tech

Estudiantes con estudios universitarios realizados fuera de México

Deberan subir al Campus Virtual, escaneados con calidad suficiente para su lectura,
los siguientes documentos:

+ Copia digitalizada del documento que ampare la identidad legal del alumno: acta
de nacimiento, carta de naturalizacion, acta de reconocimiento, acta de adopcion,
Cédula de Identificacion Personal o Documento Nacional de Identidad, Pasaporte,
Certificado Consular o, en su caso, Documento que demuestre el estado de refugiado

+ Copia digitalizada del Titulo, Diploma o Grado Académico oficiales de Licenciatura
que ampare los estudios realizados en el extranjero

+ Copia digitalizada del Certificado de Estudios de Licenciatura. En el que aparezcan
las asignaturas con las calificaciones de los estudios cursados, que describan las
unidades de aprendizaje, periodos en que se cursaron y calificaciones obtenidas

Se requerira documentacion adicional en casos especiales como inscripciones a
maestria como opcidn de titulacion o que no cuenten con el perfil académico que el
plan de estudios requiera. Tendras un maximo de 2 meses para cargar todos estos
documentos en el campus virtual.
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Titulacion

Este programa te permite alcanzar la titulacion de Maestria en Andlisis Visual y
Macrodatos obteniendo un titulo universitario valido por la Secretaria de Educacion
Publica, y si gustas, la Cédula Profesional de la Direccion General de Profesiones.



Titulacion | 69 tec’,

Supera con éxito este programa y recibe tu
titulacion universitaria sin desplazamientos
ni farragosos tramites”




tecn 70| Titulacion

Este programa te permite alcanzar el grado de Maestria en Analisis Visual
y Macrodatos, obteniendo un reconocimiento universitario oficial valido tanto
en tu pais como de modo internacional.

Los titulos de la Universidad TECH estan reconocidos por la Secretaria de Educacion
Publica (SEP). Este plan de estudios se encuentra incorporado al Sistema Educativo
Nacional, con fecha 24 JULIO de 2023 y nimero de acuerdo de Registro de Validez
Oficial de Estudios (RVOE): 20232095.

Puedes consultar la validez de este programa en el acuerdo de Registro de Validez
Oficial de Estudios: RVOE Maestria en Analisis Visual y Macrodatos

Para mas informacion sobre qué es el RVOE puedes consultar aqui:

RVOE

EDUCACION SUPERIOR

Titulacion: Maestria en Andlisis Visual y Macrodatos
N° de RVOE: 20232095

Fecha de RVOE: 24/07/2023

Modalidad: 100% en linea

Duracion: 20 meses

Para recibir el presente titulo no sera necesario realizar ningun tramite.
TECH Universidad realizara todas las gestiones oportunas ante las diferentes
administraciones publicas en su nombre, para hacerle llegar a su domicilio*:
* Titulo de la Maestria
* Certificado total de estudios
* Cédula Profesional

Sirequiere que cualquiera de estos documentos le lleguen apostillados a su domicilio,
péngase en contacto con su asesor académico.
TECH Universidad se hara cargo de todos los tramites.

tecn
universidad

C.__________ condocumento deidentificacion _______________ha superado
con éxito y obtenido el titulo de:

Maestria en Analisis Visual y Macrodatos

Con Reconocimiento de Validez Oficial de Estudios de la Secretaria de Educacion Publica,
segun Acuerdo N°. 20232095 en virtud de que demostré cumplir con los estudios correspondientes
y aprobé conforme titulacién automatica el 24 julio 2023.

A 24 de julio de 2023

P

Mtro. Gerardo Daniel Orozco Martinez
Rector

codigo tnico TECH: AFWOR23S _techtitute.com/titulos

*Apostilla de La Haya. En caso de que el alumno solicite que su titulo en papel recabe la Apostilla de La Haya, TECH Universidad realizara las gestiones oportunas para su obtencion, con un coste adicional.


https://cdn.techtitute.com/techtitute/cursos/018454266/recursos/documentos/acurdo-20232095-maestria-analisis-visual-macrodatos.pdf
https://www.gob.mx/sep/acciones-y-programas/reconocimiento-de-validez-oficial-de-estudios-rvoe

tecn

universidad

Maestria

Analisis Visual
y Macrodatos

Idioma: Espaiiol

Modalidad: 100% en linea
Duracion: 20 meses

Fecha acuerdo RVOE: 24/07/2023



Maestria
Analisis Visual y Macrodatos

N° de RVOE: 20232095

EDUCACION SUPERIOR

tecn

universidad



