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Boas-vindas

Ferramentas baseadas em Inteligéncia Artificial (IA), como algoritmos de aprendizado
de maquina e processamento de linguagem natural, estdo otimizando a tomada de
decisdes de investimento por meio da analise de grandes volumes de dados em tempo
real. Por exemplo, os sistemas de negociacao algoritmica que empregam |A podem 4
identificar padrbes e executar negociagcdes com muito mais velocidade e preciséo do
gue os humanos, o que pode gerar lucros significativos e minimizar os riscos. Nesse
contexto, a TECH oferece um programa universitario inovador projetado para equipar
os alunos com as ferramentas necessarias para liderar com eficacia a transformacao
digital de suas empresas. Além disso, € totalmente online, permitindo que eles
organizem seus horarios de forma autébnoma, com o apoio da metodologia Relearning.

sa de Valores e Mercados ki
TECH Universidade Ted
i -\.‘ll.
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Gracas a este Executive Master 100%
online, vocé tera acesso a um treinamento
especializado na aplicagdo de técnicas de
IA nos mercados financeiros”
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Por que estudar na TECH?

A TECH é a maior escola de negdcios 100% online do mundo. Trata-se de uma Escola
de Negdcios de elite, com o mais alto nivel académico. Um centro internacional de alto
desempenho e de capacitacao intensiva das habilidades de gestéo.
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@ @ A TECH € uma universidade na vanguarda

da tecnologia, que coloca todos 0s seus
recursos a disposicao do aluno para ajuda-lo
a alcancar o sucesso empresarial’
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Na TECH Universidade Tecnoldgica

Inovacao Empowerment

A universidade oferece um modelo de aprendizagem online que
combina a mais recente tecnologia educacional com o maximo
rigor pedagogico. Um método Unico com alto reconhecimento
internacional que proporcionara aos alunos o conhecimento
necessario para se desenvolverem em um mundo dinamico,
onde a inovagao deve ser a principal aposta de todo empresario.

O aluno crescera ao lado das melhores empresas e dos
profissionais mais prestigiosos e influentes. A TECH desenvolveu
parcerias estratégicas e uma valiosa rede de contatos com os
principais agentes econémicos dos 7 continentes.

+ 5 0 0 Acordos de colaboragé@o com as
melhores empresas

Maxima exigéncia Talento

“Caso de Sucesso Microsoft Europa” por incorporar aos cursos um
inovador sistema interativo de multivideo.

precisa fazer um grande investimento para estudar nesta
universidade. No entanto, para concluir os cursos da TECH, os
limites de inteligéncia e capacidade do aluno serdo testados. O
padrdo académico desta instituicdo é muito alto...

(o) dos alunos da TECH finalizam seus
9 5 /O estudos com sucesso.
Networking

Os cursos da TECH sao realizados por profissionais de todo
o0 mundo, permitindo que os alunos possam criar uma ampla
rede de contatos que sera Util para seu futuro.

+100.000 +200

gestores capacitados a cada ano  nacionalidades diferentes

do aluno no mundo dos negdécios. Uma oportunidade para
demonstrar suas inquietudes e sua visao de negaocio.

Ao concluir este programa, a TECH ajuda o aluno a mostrar ao
mundo o seu talento.

Contexto Multicultural

Ao estudar na TECH, o aluno ird desfrutar de uma experiéncia Unica.

Estudara em um contexto multicultural. Em um curso com visao
global, através do qual podera aprender sobre a forma de trabalhar
em diferentes partes do mundo, reunindo as informagdes mais
atuais que melhor se adaptam a sua ideia de negdcio.

A TECH conta com alunos de mais de 200 nacionalidades.
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A TECH prima pela exceléncia e, para isso, conta com uma
série de caracteristicas que a tornam uma universidade unica:

Aprenda com os melhores

Em sala de aula, a equipe de professores da TECH explica o

gue 0s levou ao sucesso em suas empresas, trabalhando a
partir de um contexto real, animado e dindmico. Professores
gue se envolvem ao maximo para oferecer uma capacitagao de
qualidade, permitindo que o aluno cresga profissionalmente e se
destaque no mundo dos negocios.

Professores de 20 nacionalidades diferentes.

Na TECH vocé tera acesso aos estudos
de casos mais rigorosos e atuais do
mundo académico’

Andlise

A TECH explora o lado critico do aluno, sua capacidade de
questionar as coisas, suas habilidades interpessoais e de
resolucao de problemas.

Exceléncia académica

A TECH coloca a disposigao do aluno a melhor metodologia

de aprendizagem online. A universidade combina o método
Relearning (a metodologia de aprendizagem de p6s-graduagéo
mais bem avaliada internacionalmente) com o Estudo de Caso.
Tradicdo e vanguarda em um equilibrio desafiador, com o
itinerario académico mais rigoroso.

Economia de escala

A TECH ¢é a maior universidade online do mundo. Conta com
um portfélio de mais de 10.000 cursos de pds-graduagao. E na
nova economia, volume + tecnologia = prego disruptivo. Dessa
forma, garantimos que estudar néo seja tdo caro quanto em
outra universidade.
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Por que 0 nosso programa?

Fazer o programa de estudos da TECH significa multiplicar suas chances de alcancgar
0 sucesso profissional na alta gestdo empresarial.

E um desafio que requer esforco e dedicagdo, mas que abre as portas para um futuro
promissor. O aluno ira aprender com a melhor equipe de professores e através da mais
flexivel e inovadora metodologia educacional.




.
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Por que o nosso programa? | 11 tech

Contamos com um corpo docente de prestigio
e 0 conteudo mais completo do mercado,

0 que nos permite oferecer a vocé uma
capacitacdo do mais alto nivel académico”
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Este curso ira proporcionar diversas vantagens
profissionais e pessoais, entre elas:

Dar um impulso definitivo na carreira do aluno

Ao estudar na TECH, o aluno sera capaz de assumir o controle
do seu futuro e desenvolver todo o seu potencial. Ao concluir
este programa, o aluno ira adquirir as habilidades necessarias
para promover uma mudanca positiva em sua carreira em um
curto espaco de tempo.

/0% dos participantes desta capacitacao
alcancam uma mudanca profissional
positiva em menos de 2 anos.

Desenvolver uma visao estratégica e global
da empresa

A TECH oferece uma viséo aprofundada sobre gestao geral,
permitindo que o aluno entenda como cada decisao afeta as
diferentes dreas funcionais da empresa.

Nossa visao global da empresa ira
melhorar sua visdo estratégica.

Consolidar o aluno na gestao empresarial

Estudar na TECH significa abrir as portas para um cenario
profissional de grande importancia, para que o aluno possa se
posicionar como um gestor de alto nivel, com uma ampla viséo
do ambiente internacional.

Vocé ira trabalhar mais de 100
casos reais de alta gestao.

Vocé ira assumir novas responsabilidades

Durante o programa de estudos, serao apresentadas as Ultimas
tendéncias, avancos e estratégias, para que 0s alunos possam
desenvolver seu trabalho profissional em um ambiente que esta
em constante mudanga.

45% dos alunos sdo promovidos
dentro da empresa que trabalham.
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Acesso a uma poderosa rede de contatos Melhorar soft skills e habilidades de gestao

A TECH conecta seus alunos para maximizar as oportunidades. A TECH ajuda o aluno a aplicar e desenvolver os conhecimentos
Alunos com as mesmas inquietudes e desejo de crescer. adquiridos e melhorar suas habilidades interpessoais para se
Assim, sera possivel compartilhar parceiros, clientes ou tornar um lider que faz a diferenca.

fornecedores.

Vocé ira encontrar uma rede de Melhore as suas habilidades
contatos essencial para o seu de comunicacgéo e lideranca
desenvolvimento profissional. e impulsione a sua carreira.

Fazer parte de uma comunidade exclusiva

Desenvolver projetos empresariais de forma
rigorosa

0 aluno fara parte de uma comunidade de gestores de elite,

0O aluno ird adquirir uma visdo estratégica aprofundada que ird gran.des empresas, renomadas Instituigoes e prc’)ﬂ33|on'a|‘s
ajuda-lo a desenvolver seu proprio projeto, levando em conta as qualificados procedentes das universidades mais prestigiadas do
diferentes areas da empresa. mundo: a comunidade TECH Universidade Tecnologica.

Oferecemos a vocé a oportunidade de se
20% dos nossos alunos desenvolvem especializar com uma equipe de professores
Sua propria ideia de negocio. internacionalmente reconhecida.
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Objetivos

O principal objetivo desse Executive Master é permitir que os empreendedores
integrem efetivamente a Inteligéncia Artificial em suas estratégias financeiras e
de investimento. Assim, por meio de uma abordagem holistica, eles desenvolverao
habilidades avangadasemanalise técnica e fundamental dos mercados financeiros,
otimizacao de trading algoritmicos e gerenciamento de big data. Além disso, 0s
profissionais aprenderdo a usar ferramentas e técnicas de IA para melhorar a
precisao das previsoes, automatizar processos de investimento e gerenciar riscos.
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Escolha a TECH! Vocé obtera uma compreensao
profunda dos aspectos éticos e requlamentares da IA,
preparando-o para implementar solugcées inovadoras
de forma responsavel e em conformidade”
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Na TECH, os objetivos dos alunos sao os nossos objetivos.

Trabalhamos juntos para alcanga-los.
O Executive Master em Inteligéncia Artificial em Bolsas e Mercados Financeiros capacitara o aluno para:

desenvolvimentos da Inteligéncia Artificial (IA) armazenamento de dados, incluindo Datawarehouses

Estudar os principios e as aplicagdes de redes
neurais, algoritmos genéticos e técnicas de
processamento de dados em IA

Desenvolver habilidades em ciéncia de dados,
transformagao de dados em informacoes e
gerenciamento eficiente de datasets

Compreender os conceitos fundamentais de estatistica,
classificacao de dados e o ciclo de vida dos dados
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Explorar conceitos de agentes inteligentes,
representacao de conhecimento e a Web semantica
em sistemas inteligentes

Aplicar técnicas de inferéncia estatistica, analise exploratéria
e pré-processamento de dados para mineragao de dados
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Introduzir e aplicar técnicas de aprendizado de
Py 3 z maquina, incluindo arvores de deciséo, redes neurais,
¢ ,:li‘-’ o métodos bayesianos e clustering

-
i

Estudar e aplicar varios algoritmos e técnicas de otimizagéo, Compreender e aplicar os fundamentos da
incluindo algoritmos de classificagao, arvores, graficos e aprendizagem profunda e das redes neurais
backtracking convolucionais para Deep Learning
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Desenvolver habilidades em Processamento de
Linguagem Natural (NLP) com RNNs, mecanismos
e modelos de atencdo e modelos Transformers

Desenvolver e otimizar redes neurais profundas, usando
técnicas como Transfer Learning e Data Augmentation

A

Personalizar e treinar modelos de Deep Learning
com TensorFlow, usando ferramentas e técnicas
avangadas de plataforma

Aplicar redes neurais convolucionais em Deep Computer Explorar Autoencoders, GANs e Modelos de
Vision, incluindo o uso de modelos pré-treinados e técnicas difuséo para representacao e geragao de
de classificagao e detecgéo de objetos dados
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Otimizar a analise técnica e fundamental dos mercados
financeiros usando IA, incluindo técnicas para trading
algoritmico e analise de desempenho

Introduzir e aplicar conceitos de computagéao bioinspirada e
modelagem evolutiva para otimizagao

/ L
/)

Dominar as tecnologias de Big Data para o
processamento de dados financeiros em grande escala
e em tempo real, garantindo a seguranca e a privacidade

Explorar aspectos éticos e regulatorios
da IA em finangas, promovendo praticas
responsaveis e conformidade regulatéria

Desenvolver estratégias de |A em servigos financeiros e outros
setores, considerando riscos e aplicativos especificos
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Competencias

Os empreendedores adquirirdo habilidades em andlise técnica e fundamental do
mercado usando Inteligéncia Artificial, o que lhes permitira otimizar as estratégias
de trading e tomar decisdes mais informadas. Eles também serdo treinados na
implementagao e no gerenciamento de trading algoritmico, andlise de grandes volumes
dedadosusandoBig Data,eaplicacao detécnicas de Machine Learning e processamento
de linguagem natural. Além disso, os profissionais poderdo abordar os desafios éticos
e regulatorios associados a IA, garantindo que as solugdes implementadas sejam
inovadoras e estejam em conformidade com as regulamentagées do setor.
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O programa o equipara com as principais
habilidades para transformar suas operacoes
financeiras por meio do uso de tecnologias
avancadas, da melhor universidade digital do
mundo, de acordo com a Forbes: a TECH"
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Criar com eficiéncia conjuntos de dados de
treinamento para tarefas de processamento de
linguagem natural (NLP)

Aplicar técnicas e estratégias de |A para melhorar a
eficiéncia do setor retail

Aprofundar a compreensao e a aplicagédo de
algoritmos genéticos

Executar camadas de agrupamento e
seu uso em moedelos de Deep Computer
Vision com Keras

Implementar técnicas de reducéo de ruido usando
codificadores automaticos
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Usar funcoes e graficos de TensorFlow para otimizar o desempenho Dominar a reutilizagdo de camadas pré-treinadas para
de modelos personalizados otimizar e acelerar o processo de treinamento

_F—

Otimizar o desenvolvimento e a implementagéo de chatbots e assistentes Ativar o Perceptron de multiplas camadas
virtuais, entendendo como eles funcionam e suas possiveis aplicagbes (MLP) usando a biblioteca Keras

Construir a primeira rede neural, aplicando os
conceitos aprendidos na pratica
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Aplicar técnicas de explorac¢ao e pré-processamento de Desenvolver técnicas de limpeza de dados para
dados, identificando e preparando dados para uso eficaz garantir a qualidade e a precisdo das informacgdes
em modelos de aprendizado de maquina usadas em andlises subsequentes

Implementar estratégias eficazes para lidar com valores
perdidos em conjuntos de dados, aplicando métodos de
imputacao ou eliminagao de acordo com o contexto

Analisar linguagens e softwares para a criagéo de Analisar demonstrag¢des financeiras com processamento
ontologias, usando ferramentas especificas para o de linguagem natural (NLP) para extrair insights valiosos
desenvolvimento de modelos semanticos e realizar avaliagdes precisas das empresas
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Gerenciar e processar grandes volumes de dados Aplicar técnicas de Inteligéncia Artificial Explicavel
financeiros usando ferramentas de Big Data como o (XAl) para garantir a transparéncia e a compreenséo
Hadoop e o Spark dos modelos usados em finangas

Cumprir os padr@es éticos e regulatorios na
implementagao da IA no setor financeiro, garantindo
praticas responsaveis e em conformidade com a legislacéo

Desenvolver e avaliar estratégias para Trading de alta Visualize dados financeiros de forma avangada
frequéncia (HFT), otimizando a velocidade e a precisdo com ferramentas como Plotly e Dash, facilitando a
da execugao de comandos tomada de decisdes informadas
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Estrutura e conteudo

Essa qualificagdo académica proporcionarda aos empreendedores um treinamento
abrangente na integracao de tecnologias avangadas no gerenciamento e na analise dos
mercados financeiros. Assim, varios conteldos serdo abordados, incluindo a Inteligéncia
Artificial para analise técnica e fundamental, a implementacdo de estratégias de
negociacgao algoritmica e o processamento de grandes volumes de dados financeiros.
Além disso, serdo abordadas as implicagdes éticas e regulatorias da IA em finangas,
preparando os profissionais para inovar de forma responsavel e em conformidade.
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Vocé aplicara ferramentas de visualizacdo de dados
e técnicas de Machine Learning para otimizar suas
decisdes de investimento, gerenciando aspectos
criticos, como segurancga e privacidade de dados”
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Plano de estudos

O plano de estudos oferecerd uma
capacitacdo abrangente em analise
técnica e fundamental dos mercados
financeiros, usando Inteligéncia
Artificial para aprimorar a visualizagéo
de indicadores, o reconhecimento de
padrdes e a automacao de trading. Os
empreendedores poderdo implementar
técnicas avangadas, como redes
neurais convolucionais, para identificar
oportunidades de investimento e usar o
Reinforcement Learning para desenvolver
estratégias de negociacao algoritmicas
eficazes.

Também serdo abordados aspectos
cruciais da analise fundamental e do
processamento de dados financeiros em
grande escala, usando ferramentas de
Big Data, como Hadoop e Spark, para lidar
com grandes volumes de informacdes
de forma eficiente e segura. Também
examinara técnicas para Machine
Learning e NLP para modelagem de
desempenho financeiro, deteccao de
fraudes e avaliagdes precisas. Também
se concentrara no projeto de estratégias
de negociagao algoritmica e no
gerenciamento de risco associado.

Dessa forma, a TECH desenvolveu um
programa universitario completo em um
formato totalmente online, permitindo
que os alunos acessem os materiais
educacionais de qualquer dispositivo
com conexao a Internet. Isso elimina

a necessidade de se mudar para um

local fisico e aderir a cronogramas fixos.
Além disso, integra a revolucionaria
metodologia Relearning, concentrando-se
na repeticao de conceitos fundamentais
para garantir uma compreensao completa
do conteudo.

Este Executive Master tem duragéo de 12
meses e é dividido em 20 modulos:

Médulo 1

Modulo 4

Médulo 6

Moadulo 7

Médulo 8

Médulo 9

Mddulo 10

Fundamentos da Inteligéncia Artificial

Tipos e Ciclo de Vida dos Dados

Dados em Inteligéncia Artificial

Mineracao de dados Selecao, pré-processamento e transformacao
Algoritmo e complexidade em Inteligéncia Artificial

Sistemas inteligentes

Machine learning e mineracao de dados

Redes neurais como base do Deep Learning

Treinamento de redes neurais profundas

Personalizacao de Modelos e Treinamento com TensorFlow



Modulo 14

Mddulo 16

Mddulo 17

Médulo 18

Médulo 19

Médulo 20

Deep Computer Vision com Redes Neurais Convolucionais

Processamento de Linguagem Natural (PLN) com Redes Neurais
Recorrentes (RNN) e Atengéo

Autoencoders, GANs , e Modelos de Difusao
Computacao bioinspirada

Inteligéncia Artificial: estratégias e aplicativos

Andlise técnica de mercados financeiros com |A
Andlise fundamental dos mercados financeiros com IA
Processamento de dados financeiros em grande escala
Estratégias de Trading Algoritmico

Aspectos éticos e regulatérios da IA em finangas

Estrutura e conteudo | 29

Onde, quando e como é ensinado?

A TECH oferece a possibilidade de
desenvolver este Executive Master

em Inteligéncia Artificial em Bolsa

de Valores e Mercados Financeiros
totalmente online. Durante os 12 meses
de capacitagao vocé podera acessar todo
o conteuldo deste programa a qualquer
momento, o que Ihe permite gestionar o
seu tempo de estudo

Uma experiéncia de
capacitacdo unica,
fundamental e decisiva
para impulsionar seu
crescimento profissional.

tecn
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Modulo 1. Fundamentos da Inteligéncia Artificial

1.1. Histéria da inteligéncia artificial 1.2. Inteligéncia Artificial em jogos 1.3. Redes de neur6nios 1.4. Algoritmos genéticos
1.1.1. Quando comegamos a falar de inteligéncia 1.2.1. Teoria dos jogos 1.3.1. Fundamentos bioldgicos 1.4.1. Histéria
artificial? 1.2.2. Minimax e poda Alfa-Beta 1.3.2. Modelo computacional 1.4.2. Base bioldgica
1.1.2. Referéncias no cinema 1.2.3. Simulagdo: Monte Carlo 1.3.3. Redes de neur6nios supervisionadas e ndo 1.4.3. Codificagao de problemas
1.1.3. Importancia da inteligéncia artificial supervisionadas 1.44. Geragao da populagao inicial
1.1.4. Tecnologias que habilitam e d&do suporte a 1.3.4. Perceptron simples 1.4.5. Algoritmo principal e operadores genéticos
inteligéncia artificial 1.3.5. Percetrdo multicamadas 1.4.6. Avaliagéo de individuos: Fitness
1.5. Tesauros, vocabularios, taxonomias  1.6. Web Semantica 1.7. Sistemas especializados e DSS 1.8. Chatbots e assistentes virtuais
1.5.1. Vocabuldrios 1.6.1. Especificagdes RDF, RDFS e OWL 1.7.1. Sistemas especializados 1.8.1. Tipos de assistentes: assistentes de voz e
1.5.2. Taxonomias 1.6.2. Inferéncia/raciocinio 1.7.1. Sistemas de suporte a decisdo texto
1.5.3. Tesauros 1.6.3. Linked Data 1.8.2. Partes fundamentais para o desenvolvimento
1.5.4. Ontologias de um assistente: Intengdes, entidades e
1.5.5. Representacédo do conhecimento: web fluxo de didlogo
semantica 1.8.3. Integragao Web, Slack, Whatsapp, Facebook
1.8.4. Ferramentas para o desenvolvimento de
assistentes: Dialog Flow, Watson Assistant
1.9. Estratégia de implementagdodalA  1.10. O futuro da inteligéncia artificial
1.10.1. Entendemos como detectar emogoes atraves
de algoritmos
1.10.2. Criar uma personalidade: linguagem,
expressoes e contetdo
1.10.3. Tendéncias da inteligéncia artificial

1.10.4.

Reflexdes




Médulo 2. Tipos e Ciclo de Vida dos Dados

Estrutura e contetdo | 31 tech

2.1. Estatisticas 2.2. Tipos de dados estatisticos 2.2.2. De acordo com sua forma 2.3. Ciclo de vida dos dados
2.1.1. Estatisticas: descritivas e inferéncias 2.2.1. De acordo com o tipo %%%; ?‘;XTOe”CO 2.3.1. Etapas do ciclo
2.1.2. Populagao, amostra, individual 2.2.1.1. Quantitativos: dados continuos e 9993 Logico 2.3.2. Marcos do ciclo
2.1.3. Variaveis: definigdo, escalas de medigao dados discretos 293 De .a(.:o.rdogcom a fonte 2.3.2. Principios FAIR
2.2.1.2. Qualitativo: dados binomiais, dados T 5537 Primarios
nominais, dados ordinais 9939 Secundarios
2.4. Etapas iniciais do ciclo 2.5. Coleta de dados 2.6. Limpeza de dados 2.7. Andlise de dados, interpretagéo e
2.4.1. Definicdo de objetivos 2.5.1. Metodologia de coleta 2.6.1. Fases da limpeza de dados avaliagao dos resultados
2.4.2. Determinagdo de recursos necessarios 2.5.2. Ferramentas de coleta 2.6.2. Qualidade dos dados 271  Medidas estatisticas
2.4.3. Diagrama de Gantt 2.5.3. Canais de coleta 2.6.3. Manipulagéo de dados (com R) 2.7.2. indices de relagéo
2.4.4. Estruturas dos dados 2.7.3. Mineracéo de dados
2.8. Armazém de dados (datawarehouse) 2.9. Disponibilidade de dados 2.10. Aspectos regulamentares
2.8.1. Elementos que o compdem 2.9.1. Acesso 2.10.1. Lei Geral de Protegdo de Dados
2.8.2. Desenho 2.9.2. Utilidade 2.10.2. Boas praticas
2.8.3. Aspectos a considerar 2.9.3. Seguranga 2.10.3. Outros aspectos regulamentares

Modulo 3. Dados em Inteligéncia Artificial

3.1. Ciéncia de dados 3.2. Dados, informagdes e 3.3. De dados ainformagdes 3.4. Extragdo de informacgdes através
3.1.1. Ciéncia de dados conhecimentos 3.3.1. Andlise de dados da visualizagéo
3.1.2. Ferramentas avangadas para o cientista de 3.2.1. Dados, informagdes e conhecimentos 332 Tiposdeandlise 3.4.1. Avisualizagdo como ferramenta de analise
dados 3.2.2. Tipos de dados 3.33. Extragdo de informagbes de um Dataset 3.4.2. Métodos de visualizagdo
3.2.3. Fontes de dados 3.4.3. Visualizagdo de um conjunto de dados
3.5. Qualidade dos dados 3.6. Dataset 3.7. Desequilibrio 3.8. Modelos nao supervisionados
3.5.1. Dados de qualidade 3.6.1. Enriquecimento do Dataset 3.7.1. Desequilibrio de classes 3.8.1. Modelo nao supervisionado
3.5.2. Limpeza de dados 3.6.2. A maldigao da dimensionalidade 3.7.2. Técnicas de mitigacéo do desequilibrio 3.8.2. Métodos
3.5.3. Pré-processamento basico de dados 3.6.3. Modificagédo de nosso conjunto de dados 3.7.3. Equilibrio de um Dataset 3.8.3. Classificagdo com modelos ndo
supervisionados
3.9. Modelos supervisionados 3.10. Ferramentas e praticas
3.9.1. Modelo supervisionado recomendadas
392 Métodos . 3.10.1. Praticas recomendadas para um cientista de
3.9.3. Classificagdo com modelos supervisionados dados
3.10.2. O melhor modelo

3.10.3.

Ferramentas Uteis
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Modulo 4. Mineragéo de dados Selegéo, pré-processamento e transformagéo

4.1. Inferéncia estatistica 4.2. Analise exploratéria 4.3. Preparagao dos dados 4.4. Os Valores Perdidos

4.1.1. Estatistica descritiva vs inferéncia estatistica 4.2.1. Andlise descritiva 4.3.1. Integracéo e limpeza de dados 4.4.1. Tratamento de valores perdidos
4.1.2. Procedimentos paramétricos 4.2.2. Visualizagao 4.3.2. Normalizagéo de dados 4.4.2. Métodos de imputagdo de maxima
4.1.3. Procedimentos paramétricos 4.2.3. Preparagdo dos dados 4.3.3. Transformando atributos verosimilhanga

4.4.3. Imputagao de valores perdidos utilizando a
aprendizado de maquinas

4.5. O ruido nos dados 4.6. A maldicao da dimensionalidade 4.7. De atributos continuos a discretos 4.8. Osdados

4.51. Classes de ruido e seus atributos 4.6.1. Oversampling 4.7.1. Dados continuos versus discretos 4.8.1. Selegdo de dados

4.52. Filtragem de ruidos 4.6.2. Undersampling 4.7.2. Processo de discretizagdo 4.8.2. Perspectivas e critérios de selegéo
4.5.3. O efeito do ruido 4.6.3. Redugdo de dados multidimensionais 4.8.3. Métodos de selecéo

4.9. Selegao de Instancias 4.10. Pré-processamento de dados em

49.1. Métodos para selegdo de instancias ambientes Big Data

49.2. Selecao de protdtipos
4.9.3. Meétodos avangados para selegédo de

instancias
Mddulo 5. Algoritmo e complexidade em Inteligéncia Artificial
5.1. Introducdo as Estratégias de 5.2. Eficiéncia e andlise de algoritmos 5.2.5. Notagdo assintotica - 5.3. Algoritmos de ordenacao
design de algoritmos 5.2.1. Medidas de eficiéncia 5.26. glrltoerriltoniodsenaén;Irlesgurg?\}ggwatlca para 5.3.1. Conceito de ordenagao
51.1. Recursividade 5.2.2. Como medir o tamanho da entrada 527 Ar?a’lise matematica de alaoritmos recursivos 5.3.2. Ordenagé&o bolha (Bubble sort)
5.1.2. Divisdo e conquista 5.2.3. Como medir o tempo de execugdo o . » 9 5.3.3. Ordenagdo por selecdo (Selection sort)
513. Outras estratégias 5.2.4. Melhor, pior e médio caso 5.2.8. Andlise empirica de algoritmos 5.3.4. Ordenag&o por insergéo (Insertion Sort)
5.3.5. Ordenag&o por mistura (merge_sort)
5.3.6. Classificagéo rapida (quick_sort)
5.4. Algoritmos com arvores 5.5. Algoritmos com Heaps 5.6. Algoritmos com grafos 5.7. Algoritmos Greedy
5.4.1. Conceito de arvore 5.51. Os Heaps 5.6.1. Representagdo 5.7.1. Aestratégia Greedy
5.4.2. Arvores binarias 5.5.2. 0O algoritmo Heapsort 5.6.2. Caminho em largura 5.7.2. Elementos da estratégia Greedy
5.4.3. Caminhos de arvores 5.5.3. As filas de prioridade 5.6.3. Caminho em profundidade 5.7.3. Conversor de moedas
5.4.4. Representar expressoes 5.6.4. Ordenagao topologica 5.7.4. Problema do Caixeiro Viajante
5.4.5. Arvores binarias ordenadas 5.7.5. Problema da mochila

5:4:6. Arvores bindrias balanceadas

5.8. Busca do caminho minimo 5.9. Algoritmos Greedy sobre Grafos 5.10. Backtracking
5.8.1. O problema do caminho minimo 59.1. Adrvore de extensdo minima 5.10.1 O Backtracking

5.8.2. Arco e ciclos negativos 5.9.2. 0 algoritmo de Prim (algoritmo guloso) 5.10.2. Técnicas alternativas
5.8.3. Algoritmo de Dijkstra 5.9.3. 0O algoritmo de Kruskal

5.9.4. Analise de complexidade
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Modulo 6. Sistemas inteligentes

6.1. Teoria de Agentes 6.2. Arquiteturas de agentes 6.3. Informagao e conhecimento 6.4. Representacdo do conhecimento
6.1.1. Histdria do conceito 6.2.1. 0O processo de raciocinio de um agente 6.3.1. Distingdo entre dados, informagdes e 6.4.1. Aimportancia da representagéo do
6.1.2. Definicdo de agente 6.2.2. Agentes reativos conhecimentos conhecimento
6.1.3. Agentes em Inteligéncia Artificial 6.2.3. Agentes dedutivos 6.3.2. Avaliagdo da qualidade dos dados 6.4.2. Defini¢do da representagéo do
6.1.4. Agentes em Engenharia de Software 6.2.4. Agentes hibridos 6.3.3. Meétodos de captura de dados conhecimento através de suas fungdes
6.2.5. Comparativa 6.3.4. Métodos de aquisi¢gdo de informagdes 6.4.3. Caracteristicas de uma representagéo do
6.3.5. Métodos de aquisigdo de conhecimentos conhecimento
6.5. Ontologias 6.6. Linguagens para ontologias e 6.6.5. Introducdo as diferentes ferramentas paraa ~ 6.7.  Web Semantica
6.5.1. Introdugao aos metadados software para criacéo de ontologias 6.6.6 ‘Cr:';g?ao gg (ejrl]}g(‘)og(lja;roté 6 6.7.1. O estado atual e futuro da seguranga ad web
6.5.2. Conceito filoséfico de ontologia 6.6.1. Triade RDF Turtlee N o ¢ 9 semantica
6.5.3. Conceito informatico de ontologia 66.2. RDF Schema 6.7.2. Aplicagoes da web semantica
6.5.4. Ontologias de dominio e ontologias de nivel 663 OWL
superior , , 6.6.4. SPARQL
6.5.5.  Como construir uma ontologia?
6.8. Outros modelos de representacédo 6.9. Avaliagdo e integragdo das 6.10. Raciocinadores Semanticos,
do conhecimento representagdes do conhecimento Sistemas Baseados no
6.8.1. Vocabularios 6.9.1. Ldgica de ordem zero Conhecimento e Sistemas
6.8.2. Visao global 6.9.2. Logica de primeira ordem Especialistas
6.8.3. Taxonomias 6.9.3. Logica descritiva : -
6.8.4. Tesauros 6.9.4. Relagdo entre diferentes tipos de légica 21 812 iol?gaeltgeiedfilr?}cgii%cc):rinador
6.8.5. Folksonomias 6.9.5. Prolog: programagao baseada em logica de o pieag .
6.86 Com i . derm 6.10.3. Sistemas baseados no conhecimento
409, (Conngeleliiee] Ailanisilie elel 6.10.4. MYCIN, histéria dos Sistemas Especialistas
6.8.7. Mapas mentais

6.10.5. Elementos e Arquitetura de Sistemas
Especialistas
6.10.6. Criacdo de Sistemas Especialistas
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Médulo 7. Machine learning e mineragdo de dados

7.1. Introducdo aos processos de 7.1.4. Técnicas utilizadas nos processos de 7.2. Exploragao e pré-processamento 7.2.6. Visualizagao e exploragao de varidveis
descoberta de conhecimento e descoberta do conhecimento de dados categoricas
; 2 - 7.1.5. Caracteristicas dos bons modelos de 7.2.7. Medidas de correlagao
Conc‘_‘e'tos basicos de machine machine learning 7.2.1. Processamento de dados B 7.2.8. RepresentagBes graficas mais comuns
learning 7.1.6. Tipos de informagdes de machine learning 722 Tratamento de dados no fluxo de analise de 7.2.9. Introducdo a andlise multivariada e redugéo
7.1.1. Conceitos-chave dos processos de 7.1.7. Nocgdes basicas de aprendizagem d_ados da dimensionalidade
descoberta do conhecimento 7.1.8. Nogbdes basicas de aprendizagem néo 7.2.3. Tipos de dados
7.1.2. Perspectiva histérica dos processos de supervisionada ;%g J_ransf_ormNagoes de dados o
esmeERE e cenhedimanie 2.5. |sual|zagao e exploragao de variaveis
7.1.3. Fases dos processos de descoberta do COMITLES
conhecimento
7.3. Arvore de decisao 7.4. Avaliacao de classificadores 7.5. Regras de classificagao 7.6. Redes Neurais
7.3.1.  Algoritmo ID 7.4.1. Matrizes de confusao 7.5.1. Medidas de avaliagao de regras 7.6.1. Conceitos basicos
7.3.2. Algoritmo C 7.4.2. Matrizes de avaliagdo numérica 7.5.2. Introdugéo a representagao gréafica 7.6.2. Redes de neurénios simples
7.3.3. Overtraining e poda 7.4.3. Estatistico de Kappa 7.5.3.  Algoritmo de sobreposig¢ao sequencial 7.6.3.  Algoritmo de backpropagation
734 Andlise de resultados 7.4.4  Curvas Roc 7.6.4. Introdugdo as redes neurais recorrentes
7.7. Métodos bayesianos 7.8. Modelos de regressao e de 7.9. Clustering 7.10 Mineragéao de texto e
7.7.1. Conceitos bésicas de probabilidade resposta continua 7.9.1. Conceitos bésicos processamento de linguagem
7.7.2. Teorema de Bayes 7.8.1. Regress&o linear simples 7.9.2. Clustering hierarquico natural (NLP)
7.7.3. Naive Bayes _ 7.8.2. Regressdo Linear Mltipla 7.9.3. Métodos probabilisticos 2969 Cemeains bésiees
7.7.4. Introdugdo as redes bayesianas 7.8.3. Regressdo logistica 7.9.4. Algoritmo EM 710.2. Criacio d
; : 10.2. ¢éo do corpus
7.84. Arvores de regressao 7.9.5. Método B-Cubed 7.10.3. Andlise descritiva
7.8.5. Introdugdo as Maquinas de Vetores de 7.9.6. Métodos implicitos 7.10.4. Introdugdo & andlise de sentimentos
Suporte (SVM)
7.8.6. Medidas de bondade do ajuste
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Modulo 8. Redes neurais como base do Deep Learning

8.1. Aprendizagem profunda 8.2. Operagdes 8.3. Camadas 8.4. Unido de Camadas e Operagodes
8.1.1. Tipos de aprendizagem profunda 8.2.1. Soma 8.3.1. Camada de entrada 8.4.1. Design de arquiteturas
8.1.2. Aplicativos de aprendizagem profunda 8.2.2. Produtos 8.3.2. Camada oculta 8.4.2. Conexao entre camadas
8.1.3. Vantagens e desvantagens da aprendizagem 8.2.3. Transferéncia 8.3.3. Camada de saida 8.4.3. Propagacédo para frente

profunda
8.5. Construcdo da primeira rede neural  8.6. Treinador e Otimizador 8.7. Aplicagéo dos principios das redes 8,8 Dos neurdnios biolégicos para os
8.5.1. Design da rede 8.6.1. Selegdo do otimizador neurais artificiais
8.5.2. Defini¢do dos pesos 8.6.2. Defini¢do de uma funcdo de perda 8.7.1. Funcoes de ativagio 8.8.1. Funcionamento de um neurénio biolégico
8.5.3. Treinamento da rede 8.6.3. Definicdo de uma métrica 8.7.2. Retropropagacdo 8.8.2. Transferéncia de conhecimento para os

8.7.3. Ajuste dos pardmetros neuronios artificiais
8.8.3. Estabelecimento de relagbes entre ambos

8.9. Implementacédo de MLP (Perceptron  8.10. Hiperparametros de Fine tuning de

multicamadas) com Keras Redes Neurais
8.9.1. Definigdo da estrutura da rede 8.10.1. Selecéo da fungéo de ativagéo
8.9.2. Compilagao do modelo 8.10.2. Estabelecer o learning rate
8.9.3. Treinamento do modelo 8.10. 3. Ajuste dos pesos

Maédulo 9. Treinamento de redes neurais profundas

9.1. Problemas de Gradientes 9.2. Reutilizagdo de camadas pré- 9.3. Otimizadores 9.4. Programagéo da taxa de
9.1.1. Técnicas de otimizagdo de gradiente treinadas 9.3.1. Otimizadores de descida de gradiente aprendizagem
9.1.2. G(adl_entes Estocasticos 9.2.1. Treinamento de transferéncia de estocastico 9.4.1. Controle de taxa de aprendizagem
9.1.3. Técnicas de inicializagao de pesos aprendizagem 9.3.2. Otimizadores Adam e RMSprop automatica
9.2.2. Extragdo de caracteristicas 9.3.3. Otimizadores de momento 9.4.2. Ciclos de aprendizagem
9.2.3. Aprendizado profundo 9.43. Termos de suavizagdo
9.5. Sobreajuste 9.6. Diretrizes praticas 9.7. Transfer Learning 9.8. Data Augmentation
9.5.1. Validagéo cruzada 9.6.1. Design de modelos 9.7.1. Treinamento de transferéncia de 9.8.1. Transformagdes de imagem
9.5.2. Regularizagéo 9.6.2. Selegéo de métricas e pardmetros de aprendizagem 9.8.2. Geragao de dados sintéticos
9.5.3. Métricas de avaliagao avaliagao 9.7.2. Extragao de caracteristicas 9.8.3. Transformagéo de texto
9.6.3. Testes de hipdteses 9.7.3. Aprendizado profundo
9.9. Aplicagédo pratica de Transfer 9.10. Regularizagao
Learning 9.10.1. LelL
9.9.1. Treinamento de transferéncia de 9.10.2. Regularizaggo por maxima entropia
aprendizagem 9.10.3. Dropout
9.9.2. Extracao de caracteristicas

9.93. Aprendizado profundo
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Médulo 10. Personalizagdo de Modelos e Treinamento com TensorFlow

10.1. TensorFlow 10.2. TensorFlow e NumPy 10.3. Personalizagao de modelos e 10.4. Funcoes e gréficos do TensorFlow
10.1.1. Uso da biblioteca TensorFlow 10.2.1. Ambiente computacional NumPy para algoritmos de treinamento 10.4.1. Fungdes com TensorFlow
10.1.2. Treinamento de que\os com TensorFlow Ten_sor/i/ow 10.3.1. Construcdo de modelos personalizados com 10.4.2. Utilizagao de graficos para treinamento de
10.1.3. Operagdes com graficos no Tensorflow 10.2.2. Utilizagao de arrays NumPy com TensorFlow TensorFlow modelos
10.2.3. Operagdes NumPy para graficos do 10.3.2. Gest&o de pardmetros de treinamento 10.4.3. Otimizagao de graficos com operagdes do
TensorFlow 10.3.3. Utilizaggo de técnicas de otimizag&o para TensorFlow
treinamento
10.5. Carregamento e pré-processamento  10.6. A API tfdata 10.7. Formato TFRecord 10.8. Camadas de pré-processamento do
.6.1. Utilizagdo da API tfdata para processamento .7.1. Utilizagdo da ecord para serializagéo

de dados com TensorFlow 10.6.1. Utilizagao da API tfd 10.7.1. Utilizag&o da API TFRecord ializaga Keras
10.5.1. Carregamento de conjuntos de dados com de dados de dados ) 10.8.1. Utilizagdo da API de pré-processamento do

TensorFlow 10.6.2. Construcao de fluxos de dados com tfdata 10.7.2. Carregamento de arquivos TFRecord com Keras
10.5.2. Pré-processamento de dados com 10.6.3. Uso da API tfdata para treinamento de TensorFlow _ 10.8.2. Construgao de pipelines de pré-

TensorFlow modelos 10.7.3. Utilizagéo de arquivos TFRecord para processamento com Keras

10.5.3. Utilizagao de ferramentas do TensorFlow
para manipulagdo de dados

treinamento de modelos

10.8.3.

Uso da API de pré-processamento do Keras
para treinamento de modelos

10.9. Projeto TensorFlow Datasets

10.9.1. Utilizagao do TensorFlow Datasets para
carregamento de dados

10.9.2. Pré-processamento de dados com o
TensorFlow Datasets

10.9.3. Uso do TensorFlow Datasets para
treinamento de modelos

10.10. Construgao de uma aplicagao de
Deep Learning com TensorFlow

10.10.1.  Aplicagao Pratica

10.10.2. Construgao de uma aplicagéo de Deep
Learning com TensorFlow

10.10.3.  Treinamento de um modelo com
TensorFlow

10.10.4.  Utilizagéo da aplicagéo para previsao de
resultados
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Modulo 11. Deep Computer Vision com Redes Neurais Convolucionais

11.1. A Arquitetura do Visual Cortex 11.2. Camadas convolucionais 11.3. Camadas de agrupamento e 11.4. Arquiteturas CNN
11.1.1. Fungdes do cortex visual 11.2. 1 Reutilizagéo de pesos na convolugao implementacdo de camadas de 11.4.1. Arquitetura VGG
11.1.2. Teorias da visao computacional 11.2.2. Convolugao D agrupamento com o Keras 11.4.2. Arquitetura AlexNet
11.1.3. Modelos de processamento de imagens 11.2.3. Fungdes de ativagéo 11.3.1. Agrupamento e Deslocamento 11.4.3. Arquitetura ResNet
11.3.2. Flattening
11.3.3. Tipos de Pooling
11.5. Implementagé@o de uma CNN 11.6. Uso de modelos pré-treinados do 11.7. Modelos pré-treinados para 11.8. Classificagéo e localizagdo em
ResNet - usando o Keras Keras aprendizado por transferéncia Deep Computer Vision
11.5.1. Inicializagao de pesos 11.6.1. Caracteristicas dos modelos pré-treinados 11.7.1. Aprendizagem por transferéncia 11.8.1. Classificagao de imagens
11.5.2. Definigdo da camada de entrada 11.6.2. Usos dos modelos pré-treinados 11.7.2. Processo de aprendizagem por transferéncia 11.8.2. Localizagao de objetos em imagens
11.5.3. Definigéo da saida 11.6.3. Vantagens dos modelos pré-treinados 11.7.3. Vantagens do aprendizagem por 11.8.3 Deteccdo de Objetivo
transferéncia
11.9. Detecgao e rastreamento de 11.10. Segmentagao semantica
objetos 11.10.1.  Aprendizagem profunda para
11.9.1. Métodos de detecgo de objetos segmentagao semantica
11.9.2. Algoritmos de rastreamento de objetos 11101 Detecgdo de bordas
11.9.3. Técnicas de rastreamento e localizag&o 11.10.1. Métodos de segmentagdo baseados em

regras
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Mddulo 12. Processamento de Linguagem Natural (PLN) com Redes Neurais Recorrentes (RNN) e Atengdo

12.1. Geragao de texto usando RNN

12.1.1. Treinamento de uma RNN para geragao de
texto

12.1.2. Geragéao de linguagem natural com RNN

12.1.3. Aplicagdes de geragao de texto com RNN

12.2. Criagao do conjunto de dados de
treinamento

12.2.1. Preparagéo dos dados para treinamento de
uma RNN

12.2.2. Armazenamento do conjunto de dados de
treinamento

12.2.3. Limpeza e transformagao dos dados

12.2.4. Anélise de sentimento

12.3. Classificagédo de opinides com
RNN
12.3.1. Detecgdo de temas nos comentarios

12.3.2. Anélise de sentimento com algoritmos de
aprendizagem profunda

12.4.

12.4.1.
12.4.2.

12.4.3.

Rede codificador-decodificador
para traducao automatica neural

Treinamento de uma RNN para tradugao
automatica

Uso de uma rede encoder-decoder para
tradugao automatica

Aumento da precisdo da tradugao
automatica com RNN

12.5. Mecanismos de atengéo

12.5.1. Aplicagéo de mecanismos de atengao em
RNN

12.5.2. Uso de mecanismos de atengéo para
melhorar a precisao dos modelos

12.5.3. Vantagens dos mecanismos de atengao em
redes neurais

12.6. Modelos Transformers

12.6.1. Uso de modelos Transformers para
processamento de linguagem natural

12.6.2. Aplicagéo de modelos Transformers para
visao

12.6.3. Vantagens dos modelos Transformers

12.7. Transformers para visdo

12.7.1. Uso de modelos Transformers para visao

12.7.2. Processamento de dados Imagem

12.7.3. Treinamento de modelos Transformers para
visdo

12.8.

12.8.1.
12.8.2.

12.8.3.

Biblioteca Transformers de Hugging
Face

Uso da Biblioteca Transformers de Hugging
Face

Aplicagao da Biblioteca Transformers de
Hugging Face

Vantagens da Biblioteca Transformers de
Hugging Face

Outras bibliotecas Transformers.
Comparativa

12.9.1. Comparagéo entre as diferentes bibliotecas
Transformers

12.9.2. Uso das diferentes bibliotecas Transformers

12.9.3. Vantagens das diferentes bibliotecas
Transformers

12.9.

12.10. Desenvolvimento de um
aplicativo de PLN com RNN e
atengdo. Aplicagao Pratica

12.10.1. Desenvolvimento de um aplicativo de
processamento de linguagem natural com
RNN e atengao

12.10.2.  Uso de RNN, mecanismos de atengéo e
modelos Transformers no aplicativo

12.10.3. Avaliagdo da aplicagéo pratica




Madulo 13. Autoencoders, GANs , e Modelos de Difuséo
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13.1. Representacéo de dados eficientes ~ 13.2. Realizagdo de PCA com um 13.3. Codificadores automaticos 13.4. Autoencoders convolucionais
13.1.1. Redugao da dimensionalidade codificador automatico linear empilhados 13.4.1. Design de modelos convolucionais
13.1.2. Aprendizado profundo incompleto 13.3.1. Redes neurais profundas 13.4.2. Treinamento de modelos convolucionais
13.1.3. Representagdes compactas 1227 Fiesesen ¢ Eiemane 13.3.2. Construgdo de arquiteturas de codificacdo 13.4.3. Avaliacéo de resultados
13.2.2. Implementac¢é@o em Python 13.3.3. Uso da regularizagao
13.2.3. Utilizagao de dados de teste
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14.1. Introdugéo a computagéo
bioinspirada
14.1.1. Introdugdo a computagéo bioinspirada

14.2. Algoritmos de adaptagéo social

14.2.1.Computacion bioinspirada baseada em
col6nias de formigas
14.2.2. Variantes dos algoritmos das col6nias de

14.3. Algoritmos genéticos

14.3.1. Estrutura geral
14.3.2. Implementagdes dos principais operadores

Modulo 14. Computagao bioinspirada

14.4. Estratégias de exploragao do
espago para algoritmos genéticos

14.4.1. Algoritmo CHC

14.4.2. Problemas multimodais

formigas
14.2.3. Computagao baseada em nuvens de
particulas
14.5. Modelos de computacgao evolutiva 14.6. Modelos de computacao evolutiva 14.7. Programacao evolutiva aplicada a 14.8. Problemas multiobjetivo
) () dificuldades de aprendizagem 14.8.1. Conceito de dominancia

14.5.1. Estratégias evolutivas
14.5.2. Programagao evolutiva
14.5.3. Algoritmos baseados na evolugéo diferencial

14.6.1. Modelos de evolugédo baseados em
estimativas de distribui¢des (EDA)
14.6.2. Programagao genética

14.7.1. Aprendizagem baseada em regras
14.7.2. Métodos evolutivos em problemas de
selecdo de instancias

14.8.2. Aplicagao de algoritmos evolutivos a
problema multiobjetivo

14.9. Redes neurais (1)

14.9.1. Introdugdo as redes neurais
14.9.2. Exemplo pratico com redes neurais

14.10. Redes neurais (I1)

14.10.1. Casos de uso de redes neurais na
pesquisa médica

14.10.2. Casos de uso de redes neurais em
economia

14.10.3. Casos de uso de redes neurais em visdo
artificial
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Médulo 15. Inteligéncia Artificial: estratégias e aplicativos

15.1. Servigos financeiros

15.1.1. As implicagGes da Inteligéncia Artificial (1A)
nos servicos financeiros Oportunidades e
desafios

15.1.2. Casos de uso

15.1.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

15.1.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagoes
futuras da 1A

15.2. Implicagdes da Inteligéncia
Artificial na area de satde

15.2.1. Implicagdes da IA no setor da saude
Oportunidades e desafios
15.2.2. Casos de uso

15.3. Riscos relacionados ao uso de |IA
na area de saude
15.3.1. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

15.3.2. Potenciais desenvolvimentos/utilizagoes
futuras da IA

15.4. Retail

15.4.1. Participagao da |A no Varejo Oportunidades
e desafios

15.4.2. Casos de uso

15.4.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

15.4.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagoes
futuras da IA

15.5. Industria

15.5.1. Participagdo da IA na Industria.
Oportunidades e desafios
15.5.2. Casos de uso

15.6. Riscos potenciais relacionados ao
uso de IA na industria

15.6.1. Casos de uso

15.6.2. Riscos potenciais relacionados ao uso de |1A

15.6.3. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes
futuras da IA

15.7. Administragao publica

15.7.7. Implicagdes da IA na administragdo publica.
Oportunidades e desafios

15.7.2. Casos de uso

15.7.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

15.7.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagoes
futuras da IA

15.8. Educagao

15.8.1. Implicagdes da IA na educagao.
Oportunidades e desafios

15.8.2. Casos de uso

15.8.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de A

15.8.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagtes
futuras da IA

15.9. Silvicultura e agricultura

15.9.1. Participagdo da IA na silvicultura e na
agricultura Oportunidades e desafios

15.9.2. Casos de uso

15.9.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

15.9.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes
futuras da 1A

15.10 Recursos Humanos

15.10.1. Participagao da IA nos Recursos
Humanos Oportunidades e desafios

15.10.2. Casos de uso

15.10.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de
IA

15.10.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes

futuras da IA
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Madulo 16. Andlise técnica de mercados financeiros com IA

16.1. Andlise e visualizagao de
indicadores técnicos com o Plotly e
o Dash

16.1.1. Implementagéo de graficos interativos com
o Plotly

16.1.2. Visualizagao avangada de séries temporais
com o Matplotlib

16.1.3. Criagao de dashboards dindmicos em tempo
real com o Dash

16.2. Otimizagao e automagao de
indicadores técnicos com o Scikit-
learn

16.2.1. Automagao de indicadores com o Scikit-
learn

16.2.2. Otimizagao de indicadores técnicos

16.2.3. Criagao de indicadores personalizados com
o Keras

16.3. Reconhecimento de padroes
financeiros com a CNN

16.3.1. Uso da CNN no TensorFlow para identificar
padroes em graficos

16.3.2. Aprimoramento dos modelos de
reconhecimento com técnicas de Transfer
Learning

16.3.3. Validagao de modelos de reconhecimento
em mercados em tempo real

16.4.

16.4.1.
16.4.2.

16.4.3.

Estratégias de trading quantitativas
com o QuantConnect

Criagao de sistemas de trading algoritmico
com o QuantConnect

Backtesting de estratégias com o
QuantConnect

Integragao de Machine Learning em
estratégias de trading com QuantConnect

16.5. Trading algoritmico com

Reinforcement Learning usando
TensorFlow
16.5.1. Aprendizagem por reforco para trading
16.5.2. Criagao de agentes de trading com
TensorFlow Reinforcement Learning
16.5.3. Simulagéo e ajuste de agentes no OpenAl
Gym

16.6. Modelagem de séries temporais

com LSTM em Keras para previsao
de pregos
16.6.1. Aplicagao do LSTM para previsao de pregos
16.6.2. Implementagdo de modelos LSTM para
séries temporais financeiras no Keras
16.6.3. Otimizagao e ajuste de parametros em
modelos de séries temporais

16.7. Aplicagao da Inteligéncia Artificial

Explicavel (XAl) em financas
16.7.1. Aplicagao da XAl em finangas
16.7.2. Aplicagdo do LIME a modelos de trading
16.7.3. Uso do SHAP para analise de contribuigao de
recursos em decisoes de |A

16.8.

16.8.1.
16.8.2.

16.8.3.

High-Frequency Trading (HFT)
otimizado com modelos de
Machine Learning

Desenvolvimento de modelos de ML para
HFT

Implementacéo de estratégias de HFT com o
TensorFlow

Simulagao e avaliagdo de HFT em ambientes
controlados

Andlise de volatilidade usando
Machine Learning

16.9.1. Aplicaga@o de modelos inteligentes para
prever a volatilidade

16.9.2. Implementagao de modelos de volatilidade
com o PyTorch

16.9.3. Integracao da analise de volatilidade ao
gerenciamento de risco de portfélio

16.9.

16.10. Otimizagao de portfélio com
algoritmos genéticos

16.10.1.  Fundamentos de algoritmos genéticos para
otimizagao de investimentos em mercados

16.10.2. Implementacéo de algoritmos genéticos
para selegao de portfélio

16.10.3. Avaliacéo de estratégias de otimizagao de
portfélio
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17.1. Modelagem preditiva de
desempenho financeiro com o
Scikit-Learn

17.1.1. Regressao linear e logistica para previsao
financeira com o Scikit-Learn

17.1.2. Uso de redes neurais com o TensorFlow para
prever receitas e lucros

17.1.3. Validagao de modelos preditivos com
validagao cruzada usando o Scikit-Learn

17.2. Avaliagdo de empresas com Deep
Learning

17.2.1. Automatizando o modelo de fluxo de caixa
descontado (DCF) com o TensorFlow

17.2.2. Modelos avancados de avaliagao usando o
PyTorch

17.2.3. Integragédo e analise de modelos de
avaliagao multipla com o Pandas

17.3. Andlise de demonstragoes
financeiras com PNL via ChatGPT

17.3.1. Extragdo de informagdes importantes de
relatorios anuais com o ChatGPT

17.3.2. Anélise de sentimento de relatérios de
analistas e noticias financeiras com o ChatGPT

17.3.3. Implementagao de modelos de NLP com
o Chat GPT para interpretacéo de textos
financeiros

17.4. Andlise de risco e crédito com
Machine Learning

17.4.1. Modelos de scoring de crédito usando SVM e
arvores de decisao no Scikit-Learn

17.4.2. Anélise de risco de crédito de empresas e
titulos com o TensorFlow

17.4.3. Visualizando dados de risco com o Tableau

Andlise de crédito com o Scikit-
Learn

17.5.1. Implementacéo de modelo de Scoring de
créditos

17.5.2. Andlise de risco de crédito com o
RandomForest no Scikit-Learn

17.5.3. Visualizagao avancada de pontuagdes de
crédito com o Tableau

17.5.

17.6. Avaliagao de sustentabilidade ESG

com técnicas de mineragéo de
dados

17.6.1. Métodos de mineracao de dados ESG

17.6.2. Modelagem de impacto de ESG com técnicas
de regressao

17.6.3. Aplicagdes da analise ESG nas decisdes de
investimento

17.7. Benchmarking setorial com
Inteligéncia Artificial usando o
TensorFlow e o Power B

17.7.1. Benchmarking de empresas que usam Al

17.7.2. Modelagem preditiva do desempenho setorial
com o TensorFlow

17.7.3. Implementagéo de dashboards setoriais com
o Power B

17.8. Gerenciamento de portfélio com
otimizacéo de IA

17.8.1. Otimizagao de portfélio

17.8.2. Uso de técnicas de Machine Learning para
otimizagao de portfélio com o Scikit-Optimize

17.8.3 Implementagao e avaliagdo da eficacia dos
algoritmos no gerenciamento de portfolio

17.9. Detecgao de fraudes financeiras

com IA usando TensorFlow e Keras

17.9.1. Conceitos basicos e técnicas de deteccéo de
fraudes com IA

17.9.2. Criagao de modelos de deteccdo com redes
neurais no TensorFlow

17.9.3. Implementacgao pratica de sistemas de
detecgéo de fraude para transagoes
financeiras

17.10. Andlise e modelagem em fusdes
e aquisicoes com |IA

17.10.1.  Uso de modelos preditivos de IA para
avaliar fusGes e aquisigdes

17.10.2.  Simulag&o de cenérios pés-fuséo usando
Machine Learning

17.10.3.  Avaliagdo do impacto financeiro de fusées
e aquisigdes com modelos inteligentes
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18.1. Big Data no contexto financeiro

18.1.1. Principais recursos do Big Data em finangas

18.1.2. Importancia dos 5 Vs (Volume, Velocidade,
Variedade, Veracidade, Valor) nos dados
financeiros

18.1.3. Casos de uso de Big Data em andlise de
riscos e conformidade

18.2. Tecnologias de armazenamento
e gerenciamento de Big Data
financeiro

18.2.1. Sistemas de banco de dados NoSQL para
armazenamento financeiro

18.2.2. Uso de Data Warehouses e Data Lakes no
setor financeiro

18.2.3. Comparacgéo de solugbes on-premise e com
base na nuvem

18.3. Ferramentas de processamento em
tempo real para dados financeiros

18.3.1. Introdugdo a ferramentas como o Apache
Kafka e o Apache Storm

18.3.2. Aplicativos de processamento em tempo real
para detecgao de fraudes

18.3.3. Beneficios do processamento em tempo real
em trading algoritmico

Modulo 18. Processamento de dados financeiros em grande escala

18.4. Integracéo e limpeza de dados em
finangas

18.4.1. Métodos e ferramentas para a integragao de
dados de varias fontes

18.4.2. Técnicas de limpeza de dados para garantir
a qualidade e a precisao

18.4.3. Desafios na padronizacgéo de dados
financeiros

18.5. Técnicas de mineragao de

dados aplicadas aos mercados
financeiros

18.5.1. Algoritmos de classificagdo e previsdo em
dados de mercado

18.5.2. Analise de sentimento de midia social para
prever movimentos de mercado

18.5.3. Mineragao de dados para identificar padrdes
de trading e comportamento do investidor

18.6. Visualizagé@o avangada de dados

para andlise financeira

18.6.1. Ferramentas de visualizagao e software para
dados financeiros

18.6.2. Projeto de dashboards interativo
monitoramento do mercado

18.6.3. O papel da visualizagao na comunicagao da
analise de risco

18.7. Uso do Hadoop e de ecossistemas

relacionados em finangas

18.7.1. Principais componentes do ecossistema do
Hadoop e sua aplicagdo em finangas

18.7.2. Casos de uso do Hadoop para analise de
transagoes de alto volume

18.7.3. Beneficios e desafios da integragao do
Hadoop as infraestruturas financeiras
existentes

18.8. Aplicativos Spark em andlise
financeira

18.8.1. Spark para analise de dados em tempo real e
batch

18.8.2. Criagao de modelos preditivos usando o
Spark MLIib

18.8.3. Integragao do Spark com outras ferramentas
de Big Data em finangas

18.9. Seguranca e privacidade de dados

no setor financeiro

18.9.1. Regras e regulamentos de protecdo de dados
(GDPR, CCPA)

18.9.2. Estratégias de criptografia e gerenciamento
de acesso para dados confidenciais

18.9.3. Impacto das violagdes de dados nas
instituigdes financeiras

18.10. O impacto da computacdo em
nuvem na andlise financeira em
larga escala

18.10.1. Vantagens da nuvem para escalabilidade
e eficiéncia na analise financeira

18.10.2. Comparacéao de provedores de nuvem e
seus servigos especificos de finangas

18.10.3. Estudos de caso sobre migragao para a
nuvem em grandes instituigdes financeiras
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Modulo 19. Estratégias de Trading Algoritmico

19.1. Fundamentos do trading 19.2. Projeto de sistemas de trading 19.3. Backtesting e avaliagao de 19.4. Otimizagao de estratégias com
algoritmico automatizado estratégias de trading Machine Learning

19.1.1. Estratégias de Trading Algoritmico 19.2.1. Estrutura e componentes de um sistema de 19.3.1. Metodologias para o backtesting eficaz de 19.4.1. Aplicagéo de técnicas de aprendizado

19.1.2. Principais tecnologias e plataformas para o negociagao automatizado estratégias algoritmicas supervisionado no aprimoramento de
desenvolvimento de trading 19.2.2. Programagéo de algoritmos: da ideia a 19.3.2. Aimportancia dos dados histéricos de estratégias

19.1.3. Vantagens e desafios do trading implementagao qualidade no backtesting 19.4.2. Uso de otimizagéo por enxame de particulas
automatizado em comparagdo com o 19.2.3. Consideragdes sobre laténcia e hardware em 19.3.3. Indicadores-chave de desempenho para e algoritmos genéticos
trading manual trading avaliar estratégias de trading 19.4.3. Desafios do ajuste excessivo na otimizagéo

de estratégias de trading

19.5. Trading de alta frequéncia (HFT) 19.6. Algoritmos de execucdo de ordens  19.7. Estratégias de arbitragem nos 19.8. Gestdo de riscos em trading

19.5.1. Principios e tecnologias por trds do HFT 19.6.1. Tipos de algoritmos de execugdo e sua mercados financeiros algoritmico

19.5.2. Impacto da HFT na liquidez e volatilidade do aplicagdo pratica , 19.7.1. Arbitragem estatistica e precificagao de 19.8.1. Medidas de risco para trading algoritmico
mercado o 19.6.2. Algoritmos para minimizar o impacto no fusGes nos mercados 19.8.2. Integrag&o dos limites de risco e stop-loss

19.5.3. Estratégias comuns de HFT e sua eficacia mercado 19.7.2. Arbitragem de indices e ETFs em algoritmos

19.6.3. Uso de simulagOes para melhorar a execugdo 197 3. Desafios técnicos e juridicos para a 19.8.3. Riscos especificos do trading algoritmicos e
de ordens arbitragem no trading moderno como mitiga-los

19.9. Aspectos regulatdrios e de

conformidade em negociagoes
algoritmicas

19.9.1. Regulamentagdes globais que afetam o
trading algoritmico

19.9.2. Conformidade regulatdria e relatérios em um
ambiente automatizado

19.9.3. Implicagdes éticas do trading automatizado

19.10. Futuro do trading algoritmico e
tendéncias emergentes

19.10.1.  Oimpacto da Inteligéncia Artificial
no desenvolvimento futuro do trading
algoritmico

19.10.2. Novas tecnologias Blockchain e sua
aplicagao em trading algoritmico

19.10.3. Tendéncias na adaptabilidade e
personalizagéo de algoritmos de trading
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Modulo 20. Madulo 20. Aspectos éticos e regulatérios da IA em finangas

20.1. Etica em Inteligéncia Artificial
aplicada a finangas

20.1.17. Principios éticos fundamentais para o
desenvolvimento e o uso de IA em finangas

20.1.2. Estudos de caso sobre dilemas éticos em
aplicativos de IA financeira

20.1.3. Desenvolvimento de cédigos de conduta
ética para profissionais de tecnologia
financeira

20.2. Regulamentagoes globais que
afetam o uso de IA nos mercados
financeiros

20.2.1. Visao geral das principais regulamentagoes
financeiras internacionais sobre 1A

20.2.2. Comparagéao de politicas regulatorias de 1A
entre jurisdigbes

20.2.3. Implicagdes da regulamentagao de IA para a
inovagao financeira

20.3. Transparéncia e explicabilidade
dos modelos de IA em finangas

20.3.1. Importancia da transparéncia nos algoritmos
de IA para a confianga do usudrio

20.3.2. Técnicas e ferramentas para melhorar a
explicabilidade dos modelos de IA

20.3.3. Desafios da implementagao de modelos
interpretaveis em ambientes financeiros
complexos

20.4. Gerenciamento de riscos e
conformidade ética no uso de IA

20.4.1. Estratégias de mitigagao de riscos
associadas a implantagéo de IA em finangas

20.4.2. Conformidade ética no desenvolvimento e na
aplicagao de tecnologias de A

20.4.3. Supervisdo e auditorias éticas de sistemas
de IA em operagdes financeiras

20.5. Impacto social e econdmico da IA

nos mercados financeiros

20.5.1. Efeitos da IA na estabilidade e na eficiéncia
dos mercados financeiros

20.5.2. A e seu impacto no emprego e nas
habilidades profissionais em finangas

20.5.3. Beneficios sociais e riscos da automacgéo
financeira em larga escala

20.6. Privacidade e protegao de dados

em aplicativos de IA financeira

20.6.1. Regulamentagées de privacidade de dados
aplicaveis as tecnologias de IA em finangas

20.6.2. Técnicas de protegdo de dados pessoais em
sistemas financeiros baseados em IA

20.6.3. Desafios no gerenciamento de dados
confidenciais em modelos preditivos e
analiticos

20.7. Viés algoritmico e imparcialidade

em modelos financeiros de IA

20.7.1. Identificagdo e atenuagdo de vieses em
algoritmos de IA financeira

20.7.2. Estratégias para garantir a equidade em
modelos automaticos de tomada de decisdo

20.7.3. O impacto do viés algoritmico na incluséo
financeira e na equidade

20.8. Desafios da supervisao regulatéria
em IA financeira

20.8.1. Dificuldades no monitoramento e controle de
tecnologias avangadas de IA

20.8.2. Papel das autoridades financeiras na
supervisao continua da IA

20.8.3. Necessidade de adaptagao regulatdria em
face do avango da tecnologia de A

20.9. Estratégias para o desenvolvimento

responsavel de tecnologias de |A
em finangas

20.9.1. Praticas recomendadas para o
desenvolvimento sustentavel e responsavel
da IA no setor financeiro

20.9.2. Iniciativas e frameworks para a avaliagao
ética de projetos de IA em finangas

20.9.3. Colaboragao entre reguladores e empresas
para promover praticas responsaveis

20.10. Futuro da regulamentagéo de IA
no setor financeiro

20.10.7.
na regulamentagao da IA em finangas

20.10.2. Preparagao de estruturas juridicas
para inovagdes disruptivas em tecnologia
financeira

20.10.3. Didlogo e cooperagdo internacional para

uma regulamentagéao eficaz e unificada da I1A

em finangas

Tendéncias emergentes e desafios futuros
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‘ ‘ Vocé abordara a modelagem de séries

temporais e a aplicacdo de Inteligéncia
Artificial explicavel, facilitando a tomada
de decisbes informadas e precisas em
ambientes financeiros dinamicos”




07
Metodologia de estudo

A TECH ¢é a primeira universidade do mundo a unir a metodologia dos case studies com
0 Relearning, um sistema de aprendizado 100% online baseado na repeti¢cao guiada.

Essa estratégia de ensino inovadora foi projetada para oferecer aos profissionais a
oportunidade de atualizar conhecimentos e desenvolver habilidades de forma intensiva
e rigorosa. Um modelo de aprendizagem que coloca o aluno no centro do processo
académico e lhe da o papel principal, adaptando-se as suas necessidades e deixando
de lado as metodologias mais convencionais.
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@ 6 A TECH prepara vocé para enfrentar
novos desafios em ambientes incertos

e alcancar o sucesso em sua carreira”
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O aluno: a prioridade de todos os programas da TECH

Na metodologia de estudo da TECH, o aluno € o protagonista absoluto.

As ferramentas pedagogicas de cada programa foram selecionadas levando-se em
conta as demandas de tempo, disponibilidade e rigor académico que, atualmente, os
alunos, bem como os empregos mais competitivos do mercado, exigem.

Com o modelo educacional assincrono da TECH, € o aluno quem escolhe quanto
tempo passa estudando, como decide estabelecer suas rotinas e tudo isso no
conforto do dispositivo eletrénico de sua escolha. O aluno ndo precisa assistir as aulas
presenciais, que muitas vezes nao podera comparecer. As atividades de aprendizado
serdo realizadas de acordo com sua conveniéncia. O aluno sempre podera decidir
quando e de onde estudar.

Na TECH, o aluno NAO terd aulas ao vivo
(das quais podera nunca participar)”
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Os programas de ensino mais abrangentes do mundo

A TECH se caracteriza por oferecer os programas académicos mais completos no
ambiente universitario. Essa abrangéncia é obtida por meio da criagdo de programas
de estudo que cobrem ndo apenas o conhecimento essencial, mas também as ultimas
inovagdes em cada area.

Por serem constantemente atualizados, esses programas permitem que os alunos
acompanhem as mudancas do mercado e adquiram as habilidades mais valorizadas
pelos empregadores. Dessa forma, os alunos da TECH recebem uma preparacao
abrangente que lhes da uma vantagem competitiva significativa para avangar em suas
carreiras.

Além disso, eles podem fazer isso de qualquer dispositivo, PC, tablet ou smartphone.

O modelo da TECH € assincrono,
portanto, vocé podera estudar com
seu PC, tablet ou smartphone onde
quiser, quando quiser e pelo tempo
que quiser”
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Case studies ou Método de caso

0O método de casos tem sido o sistema de aprendizado mais amplamente
utilizado pelas melhores escolas de negécios do mundo. Desenvolvido em

1912 para que os estudantes de direito ndo aprendessem a lei apenas com

base no conteudo tedrico, sua fungao também era apresentar a eles situagbes
complexas da vida real. Assim, eles poderiam tomar decisGes informadas e fazer
julgamentos de valor sobre como resolvé-los. Em 1924 foi estabelecido como o
método de ensino padrao em Harvard.

Com esse modelo de ensino, € o proprio aluno que desenvolve sua competéncia
profissional por meio de estratégias como o Learning by doing ou o Design
Thinking, usados por outras instituicbes renomadas, como Yale ou Stanford.

Esse método orientado para a acdo sera aplicado em toda a trajetéria académica
do aluno com a TECH. Dessa forma, o aluno sera confrontado com varias
situacdes da vida real e tera de integrar conhecimentos, pesquisar, argumentar

e defender suas ideias e decisbes. A premissa era responder a pergunta sobre
como eles agiriam diante de eventos especificos de complexidade em seu
trabalho diario.




Método Relearning

Na TECH os case studies sao alimentados pelo melhor método de ensino
100% online: o Relearning.

Esse método rompe com as técnicas tradicionais de ensino para colocar o
aluno no centro da equagao, fornecendo o melhor conteddo em diferentes
formatos. Dessa forma, consegue revisar e reiterar os principais conceitos
de cada matéria e aprender a aplica-los em um ambiente real.

Na mesma linha, e de acordo com varias pesquisas cientificas, a repeti¢éo
¢ a melhor maneira de aprender. Portanto, a TECH oferece entre 8 e 16
repeticoes de cada conceito-chave dentro da mesma ligao, apresentadas
de uma forma diferente, a fim de garantir que o conhecimento seja
totalmente incorporado durante o processo de estudo.

O Relearning permitira uma aprendizagem

com menos esforco e mais desempenho,
fazendo com que vocé se envolva mais em

Sua especializacdo, desenvolvendo seu espirito
critico e sua capacidade de defender argumentos
e contrastar opiniées: uma equagao de sucesso.
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learning
from an
expert
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Um Campus Virtual 100% online com os melhores
recursos didaticos

Para aplicar sua metodologia de forma eficaz, a TECH se concentra em
fornecer aos alunos materiais didaticos em diferentes formatos: textos, videos
interativos, ilustragdes e mapas de conhecimento, entre outros. Todos eles

sdo projetados por professores qualificados que concentram seu trabalho na
combinacao de casos reais com a resolucéo de situagbes complexas por meio
de simulagao, o estudo de contextos aplicados a cada carreira profissional

e 0 aprendizado baseado na repeticao, por meio de audios, apresentacoes,
animacoes, imagens etc.

As evidéncias cientificas mais recentes no campo da neurociéncia apontam
para a importancia de levar em conta o local e o contexto em que o conteudo
¢ acessado antes de iniciar um novo processo de aprendizagem. A capacidade
de ajustar essas variaveis de forma personalizada ajuda as pessoas a lembrar
e armazenar o conhecimento no hipocampo para retengao a longo prazo.
Trata-se de um modelo chamado Neurocognitive context-dependent e-learning
gue é aplicado conscientemente nesse curso universitario.

Por outro lado, também para favorecer ao maximo o contato entre mentor

e mentorado, é oferecida uma ampla variedade de possibilidades de
comunicacdo, tanto em tempo real quanto em diferido (mensagens internas,
foruns de discussao, servico telefénico, contato por e-mail com a secretaria
técnica, bate-papo, videoconferéncia etc.).

Da mesma forma, esse Campus Virtual muito completo permitira que os
alunos da TECH organizem seus horarios de estudo de acordo com sua
disponibilidade pessoal ou obrigagdes de trabalho. Dessa forma, eles terdo um
controle global dos contetdos académicos e de suas ferramentas didaticas,
em fungdo de sua atualizacéo profissional acelerada.

O modo de estudo online deste
programa permitira que vocé organize
seu tempo e ritmo de aprendizado,
adaptando-o a sua agenda”

A eficacia do método é justificada por quatro conquistas fundamentais:

1. Os alunos que seguem este método ndo so6 assimilam os conceitos, mas
também desenvolvem a capacidade intelectual através de exercicios de
avaliagao de situagoes reais e de aplicagao de conhecimentos.

2. A aprendizagem se consolida nas habilidades praticas, permitindo ao
aluno integrar melhor o conhecimento a pratica clinica.

3. Aassimilagdo de ideias e conceitos se torna mais facil e eficiente, gragas a
abordagem de situagdes decorrentes da realidade.

4. A sensagao de eficiéncia do esforgo investido se torna um estimulo muito
importante para os alunos, o que se traduz em um maior interesse pela
aprendizagem e um aumento no tempo dedicado ao curso.
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A metodologia universitaria mais bem avaliada
por seus alunos

Os resultados desse modelo académico inovador podem ser vistos nos
niveis gerais de satisfagéo dos alunos da TECH.

A avaliagao dos alunos sobre a qualidade do ensino, a qualidade dos
materiais, a estrutura e os objetivos do curso é excelente. Nao ¢ de
surpreender que a instituicao tenha se tornado a universidade mais bem
avaliada por seus alunos na plataforma de avaliacdo Trustpilot, com
uma pontuacao de 4,9 de 5.

Acesse o0 conteudo do estudo de qualquer
dispositivo com conexao a Internet
(computador, tablet, smartphone) gracas ao
fato da TECH estar na vanguarda da tecnologia
e do ensino.

Vocé podera aprender com as vantagens
do acesso a ambientes de aprendizagem
simulados e com a abordagem de
aprendizagem por observagao, ou seja,
aprender com um especialista.
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Assim, os melhores materiais educacionais, cuidadosamente preparados, estarao disponiveis neste programa:

Material de estudo

>

O conteudo didatico foi elaborado especialmente para este curso pelos especialistas
que irdo ministra-lo, o que permite que o desenvolvimento didatico seja realmente
especifico e concreto.

Posteriormente, esse conteldo é adaptado ao formato audiovisual, para criar o método
de trabalho online, com as técnicas mais recentes que nos permitem lhe oferecer a
melhor qualidade em cada uma das pegas que colocaremos a seu servigo.

Praticas de aptidoes e competéncias

Serdo realizadas atividades para desenvolver as habilidades e competéncias
especificas em cada area tematica. Praticas e dinamicas para adquirir e desenvolver
as competéncias e habilidades que um especialista precisa desenvolver no ambito da
globalizacéo.

Resumos interativos

Apresentamos os contetdos de forma atraente e dinamica em pilulas multimidia que
incluem audio, videos, imagens, diagramas e mapas conceituais com o objetivo de
reforgar o conhecimento.

Este sistema exclusivo de capacitagdo por meio da apresentacéo de contetdo
multimidia foi premiado pela Microsoft como "Caso de sucesso na Europa”

Leituras complementares

Artigos recentes, documentos cientificos, guias internacionais, entre outros. Na
biblioteca virtual do estudante vocé tera acesso a tudo o que for necessario para
completar sua capacitagao.

ORIANS
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Case Studies

Vocé concluird uma selegao dos melhores case studies da disciplina.

Casos apresentados, analisados e orientados pelos melhores especialistas no cenario
internacional.

Testing & Retesting

Avaliamos e reavaliamos periodicamente seus conhecimentos ao longo de todo o
programa. Fazemos isso em 3 dos 4 niveis da Piramide de Miller.

Masterclasses —

Ha evidéncias cientificas sobre a utilidade da observagao de terceiros
especialistas.

O Learning from an expert fortalece o conhecimento e a memaria, e aumenta
nossa confianga para tomar decisées dificeis no futuro.

Guias rapidos de agao

A TECH oferece o conteudo mais relevante do curso em formato de fichas de
trabalho ou guias rapidos de agéo. Uma forma sintetizada, pratica e eficaz de ajudar
os alunos a progredirem na aprendizagem.

LK)
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Perfil dos nossos alunos

Os alunos deste Executive Master sdo empresarios e profissionais de alto nivel que
buscam aprimorar suas habilidades no campo financeiro por meio da incorporagéo

de tecnologias avangadas. De fato, esse perfil inclui executivos, investidores, gestores
de fundos e analistas financeiros que desejam melhorar sua capacidade de tomar
decisdes baseadas em dados, otimizar estratégias de trading e enfrentar os desafios do
mercado com ferramentas de IA. A diversidade de participantes com diferentes perfis
académicos e de varias nacionalidades compde a abordagem multidisciplinar desse
programa.

|
;



Perfil dos nossos alunos | 59 tech

, @ @ Os alunos sdo motivados pela necessidade de

permanecer a frente em um setor em constante
evolugéo e aplicar inovagdes tecnoldgicas para
obter uma vantagem competitiva em suas
organizagbes”
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Média de idade

Formacao

Anos de experiéncia

Entre 35 e 45 anos

5anos 16%

De 5a10anos 31%

Mais de 15 anos 19%

De 10 a 15 anos 34%

Empresariais e econdmicas 29%
Engenharia 41%
Inteligéncia Artificial 15%

Outros 15%

Perfil académico

Industria 41%
Servigos 24%
Empreendedores 26%

Outros 9%



Distribuicao geografica

EUA 12%
Espanha 45%
México 28%

Colémbia 15%
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il

Miriam Sanchez Aguado

Analista Financeira

“Concluir o Executive Master em Inteligéncia Artificial em Bolsa de Valores e Mercados
Financeiros foi uma experiéncia incrivelmente enriquecedora para mim. Ele me forneceu
ferramentas e conhecimentos avangados para aplicar a Inteligéncia Artificial de forma
pratica na analise financeira e na otimiza¢ao de estratégias de investimento. Desde
aprender a usar ferramentas de visualizagcao de dados até implementar técnicas de
Machine Learning em negociagcbes algoritmicas, o programa ampliou significativamente
minha perspectiva e minhas habilidades. Agora, sinto-me muito mais preparado para
enfrentar os desafios do mercado com uma vantagem tecnoldgica e tomar decisées
mais informadas e precisas em minha fun¢ao de analista financeiro.
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Direcao do curso

Uma equipe de professores qualificados com ampla experiéncia em Inteligéncia Artificial
e finangas ministrara o Executive Master. Na verdade, esses mentores sdo especialistas
em suas respectivas areas, com historico excepcional na aplicagdo de tecnologias
avangadas para otimizacdo do mercado financeiro e trading algoritmico. Além
disso, eles combinam sua experiéncia profissional com uma solida base académica,
garantindo um treinamento rigoroso e relevante que preparara os alunos para enfrentar
os desafios e aproveitar as oportunidades do ambiente financeiro moderno.
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Os professores vém de renomadas instituicées
financeiras e empresas lideres em tecnologia,
oferecendo uma perspectiva pratica e atualizada

N

sobre as ultimas tendéncias e ferramentas em IA
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Direcao

Dr. Arturo Peralta Martin-Palomino
CEO e CTO em Prometeus Global Solutions
CTO em Korporate Technologies
CTO em Al Shephers GmbH
Consultor e Assessor Estratégico de Negocios da Alliance Medical
Diretor de Design e Desenvolvimento da DocPath

Doutorado em Engenharia da Computagao pela Universidade de Castilla - La Mancha

Doutorado em Economia, Negdcios e Financas pela Universidade Camilo José Cela

Doutorado em Psicologia pela Universidade de Castilla - La Mancha

Mestrado em Executive MBA pela Universidade Isabel |

Mestrado em Gestao Comercial e de Marketing pela Universidade Isabel |

Mestrado Especialista em Big Data por Formagao Hadoop

Mestrado em Tecnologia da Informagao Avancada pela Universidade de Castilla-La Mancha

Membro: Grupo de pesquisa SMILE
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Professores

Sr. Rodrigo Sanchez Mansilla
+ Digital Advisor na Al Shepherds GmbH

+ Digital Account Manager na Kill Draper
+ Head of Digital na Kuarere

+ Digital Marketing Manager na Arconi Solutions, Deltoid Energy e Brinergy Tech

*

Founder and National Sales and Marketing Manager

*

Mestrado em Marketing Digital (MDM) pela The Power Business School

*

Formado em Administracdo de Empresas (BBA) pela Universidade de Buenos Aires

Aproveite a oportunidade para conhecer
0S Ultimos avancgos nesta area e aplica-
los em sua pratica diaria”
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Impacto para a sua carreira

Para os empreendedores, fazer este Executive Master em Inteligéncia Artificial

em Bolsa de Valores e Mercados Financeiros oferecera beneficios significativos
para o desenvolvimento de suas carreiras. Na verdade, Ihes proporcionara uma y '
compreensao profunda de como integrar a Inteligéncia Artificial as estratégias -... 4 i =
financeiras, permitindo que os profissionais inovemnaotimizacéo de investimentos Y : LA e
e na tomada de decisdes orientadas por dados. Ao adquirir habilidades avangadas : ' ] [ :

em analise técnica e fundamental, trading algoritmico e gerenciamento de big : . A e
data, os alunos poderdo melhorar a eficiéncia e a precisdo de suas negociagoes. _ ; L , -
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Vocé sera capacitado para implementar solugées
. tecnoldgicas de forma responsavel e cumprir as
‘ normas do setor, posicionando-se como lider em
um mercado cada vez mais competitivo”



tech 68 | Impacto para a sua carreira

Vocé aplicara
imediatamente o
conhecimento adquirido
em cenarios da vida

real, resultando em uma
preparacdo abrangente e
atualizada para enfrentar
0s desafios do setor.
Com todas as garantias
de qualidade da TECH!

Vocé esta pronto para crescer profissionalmente?
Uma excelente melhoria profissional espera por vocé

O Executive Master em Inteligéncia Artificial em Bolsas e Mercados Financeiros da
TECH é um programa de estudos intensivo que prepara o aluno para enfrentar desafios
e decisbes empresariais no setor de Inteligéncia Artificial em turismo. Seu principal
objetivo € promover seu crescimento pessoal e profissional. Ajudando vocé a obter

SUCeSsSO.

Se vocé quer se superar, realizar uma mudanga profissional positiva e se relacionar

com os melhores, este é o lugar certo para vocé.

Momento da mudancga

Vocé podera demonstrar
suas habilidades em uma
disciplina em crescimento,
aprimorando seu perfil
profissional e abrindo
portas para oportunidades
de trabalho em um setor
cada vez mais dependente
de tecnologia.

Durante o programa

11%

Tipo de mudanca

>

Durante o primeiro ano

63%

Dois anos depois

26 %

Promocao interna 47%
Mudanga de empresa 45%

Empreendedorismo 8%
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Melhoria salarial

A conclusdo deste programa pode representar um aumento salarial anual de mais
de 26,24% para nossos alunos

Aumento salarial anual de Saldrio anual posterior

> 26,24 % RS 65.644

Salério anual anterior

RS 52.000
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Beneficios para a sua empresa

Para os empresarios, a realizagéo desse programa oferecera uma vantagem
competitiva substancial para suas organizagdes ao incorporar tecnologias
avancadas em suas estratégias financeiras. Aointegrar o Machine Learninge as
ferramentas de analise preditiva, os profissionais poderdo antecipar tendéncias
e gerenciar riscos com mais eficiéncia, resultando em maior lucratividade e
sustentabilidade de longo prazo para seus negaécios. Além disso, a capacitacéo
em questdes éticas e regulatorias garantira que as implementagbes de
tecnologia sejam responsaveis e estejam em conformidade.
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Vocé usara a Inteligéncia Artificial para
analisar grandes volumes de dados,
otimizar as negociagdes e melhorar as
decisdes de investimento, aumentando
a eficiéncia operacional de sua empresa”
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Desenvolver e reter o talento nas empresas é o melhor
investimento a longo prazo.

Crescimento do talento e do capital intelectual Construindo agentes de mudanca

O profissional ira proporcionar a empresa novos conceitos, Ser capaz de tomar decisdes em tempos de incerteza
estratégias e perspectivas que poderdao gerar mudancas e crise, ajudando a organizagao a superar obstaculos.
relevantes na organizagao.

Retenc¢ao de gestores de alto potencial para Maiores possibilidades de expansao
evitar a evasao de talentos internacional
Esse programa fortalece o vinculo entre empresa e Gragas a este programa, a empresa entrara em contato

profissional e abre novos caminhos para o crescimento com os principais mercados da economia mundial.
profissional dentro da companhia.
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Desenvolvimento de projetos proprios

O profissional podera trabalhar em um projeto real
ou desenvolver novos projetos na area de P&D ou
desenvolvimento de negoécio da sua empresa.

Aumento da competitividade

Este programa proporcionara aos profissionais
as habilidades necessarias para assumir novos
desafios e impulsionar a empresa.
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Certificado

O Executive Master em Inteligéncia Artificial na Bolsa de Valores e Mercados
Financeiros garante, além da capacitacao mais rigorosa e atualizada, o0 acesso
a um titulo de Executive Master emitido pela TECH Universidade Tecnoldgica.
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@ @ Conclua este programa de estudos com

SUCesSso e receba o seu certificado sem
sair de casa e sem burocracias”
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Este Executive Master em Inteligéncia Artificial na Bolsa de Valores e Mercados O certificado emitido pela TECH Universidade Tecnoldgica expressara a qualificacéo
Financeiros conta com o conteudo mais completo e atualizado do mercado. obtida no Executive Master, atendendo aos requisitos normalmente exigidos pelas

bolsas de empregos, concursos publicos e avaliagdo de carreira profissional.
Uma vez aprovadas as avaliacoes, o aluno recebera por correio o

certificado* correspondente ao titulo de Executive Master emitido pela Titulo: Executive Master em Inteligéncia Artificial na Bolsa de Valores e Mercados
TECH Universidade Tecnoldgica. Financeiros

Modalidade: online

Duracéo: 12 meses

]
tecn universidade Executive Master MBA em Inteligéncia Artificial na Bolsa de Valores e Mercados Financeiros
» tecnoldgica

Contelido programatico

Outorga o presente
Tipo de disciplina Horas Curso  Disciplina Horas Tipo

CERTIFICADO Obrigatria (08)

1.500 1°  Fundamentos da Inteligéncia Artificial 75 0B

Optativa (OP) 0 1° Tipos e Ciclo de Vida dos Dados 75 oB

. 1°  Dados em Inteligéncia Artificial 75 0B

Sr./Sra com documento de identidade n°® Estégios Externos (EE) 0 1°  Mineragao de dados Selegéo, pré-processamento e 75 0B

T o e e e e e TCC transformagao

por ter concluido e aprovado com sucesso o programa de 0 1° Algoritmo e complexidade em Inteligéncia Artificial 75 08

Total 1.500 1° Sistemas inteligentes 75 0B

1° Machine learning e mineragéo de dados 75 0B

1°  Redes neurais como base do Deep Learning 75 0B

EXECUTIVE MASTER 1° Treinamento de redes neurais profundas 75 o8

1°  Personalizagdo de Modelos e Treinamento com TensorFlow 75 0B

em 1° Deep Computer Vision com Redes Neurais Convolucionais 75 o8

o e . R 1° Processamento de Linguagem Natural (PLN) com Redes 75 0B
Neurais Recorrentes (RNN) e Atengdo

Inteligéncia Artificial na Bolsa de Valores e Mercados Financeiros 1 e R Mot osfusto 5 o

1°  Computagao bioinspirada 75 oB

1°  Inteligéncia Artificial: estratégias e aplicativos 75 0B

. - R - . 1° Anlise técnica de mercados financeiros com IA 75 0B

Este é um curso proprio desta Universidade, com duragéo de 1.500 horas, com data de inicio 10 Anélise fundamental dos mercados financeiros com IA 75 08B

dd/mm/aaaa e data final dd/mm/aaaaa. 1° Processamento de dados financeiros em grande escala 75 oB

1°  Estratégias de Trading Algoritmico 75 0B

1°  Aspectos éticos e regulatérios da IA em finangas 75 0B

A TECH é uma Institui¢do Privada de Ensino Superior reconhecida pelo Ministério da Educagéo
Pdblica em 28 de junho de 2018.

Em 17 de junho de 2020

[]
ZAM te c universidade
TS Ma.Tere Guevara Navarro » tecnoldgica

Reitor:
Ma.Tere Guevara Navarro eitora

Reitora

cédigo tnico TECH: AFWOR23S_techtitute.com/itulos

*Apostila de Haia: Caso o aluno solicite que seu certificado seja apostilado, a TECH EDUCATION providenciard a obtengdo do mesmo a um custo adicional.
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» Duragdo: 12 meses

» Certificado: TECH Universidade Tecnoldgica
» Horario: no seu proéprio ritmo

» Provas: online
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