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Apresentacao

A estreita relagéo que existe atualmente entre a Estatistica e a Informatica conduziu ao
desenvolvimento de métodos cada vez mais precisos para descrever fendmenos de estudo
de uma forma significativa e conveniente, resultando em conclusdes altamente precisas.
A programacao de sistemas complexos permitiu aplicar determinadas agbes, como
a filtragem massiva de dados ou a correlagao automatica entre atributos, reduzindo o tempo
e otimizando os processos. Por esta razao, e tendo em conta a procura iminente que existe
atualmente de profissionais que dominem esta area, a TECH desenvolveu um programa
completo. Gragas ao seu caracter inovador e intensivo, o licenciado tera a oportunidade de
especializar-se em software de programacéo e estatistica num formato 100% online.
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Com este Mestrado Proprio contribuira para o avango da
Estatistica Computacional através dos conhecimentos
mais exaustivos baseados nas melhores técnicas
informaticas e de programacao”
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Os avancos no dominio da estatistica contribuiram para a tomada de decisOes exatas
e eficazes com base na recolha massiva de dados, na sua analise e nas conclusdes
dai retiradas. No entanto, se ha um elemento que favoreceu consideravelmente a evolugao
desta ciéncia, foi a sua agdo coordenada com a Computagao, gragas a qual foi possivel
automatizar tarefas, otimizar agdes e lidar com quantidades desordenadas de informagodes
em poucos segundos. A programacao de algoritmos complexos e o design de estruturas
de dados estaticas e dindmicas permitiram aos profissionais desta area trabalhar de forma
mais segura e garantida na estimativa de tendéncias e nas diferentes previsées sociais,
economicas e politicas no ambiente atual.

Com base nisto e no nivel muito elevado de conhecimentos exigidos neste dominio, a TECH
e a sua equipa de especialistas decidiram langar um programa que permite ao licenciado
entrar na Estatistica Computacional através de uma visita exaustiva as suas principais areas.
Esta é a origem deste Mestrado, uma experiéncia académica de 1.500 horas que abrange os
mais recentes desenvolvimentos relacionados com a descricéo e exploracéo de dados, com
a programacéo e a utilizagéo dos principais softwares estatisticos (SPSS e R). Além disso,
centra-se nas aplicagdes da Estatistica na industria atual e nos designs de amostragem para
diferentes sectores. Por Ultimo, destaca as principais técnicas multivariadas para melhorar
a qualidade dos resultados e, por conseguinte, da previsao.

Tudo isto, T00% online e através de um programa concebido por verdadeiros especialistas
na matéria, que ndo so participaram ativamente na elaboragéo do programa de estudos,
como também selecionaram centenas de horas de material adicional variado: casos de
utilizagéo, videos detalhados, artigos de investigagao, leituras complementares e muito mais!
Tudo estara disponivel no Campus Virtual desde o Inicio da atividade académica e pode ser
descarregado para qualquer dispositivo com conexao a Internet. Desta forma, a TECH oferece
uma formacdo abrangente e flexivel, adaptada as necessidades dos seus alunos e aos
requisitos mais exigentes do atual mercado de trabalho da Estatistica Computacional.

Este Mestrado Proprio em Estatistica Computacional conta com o contetdo educativo
mais completo e atualizado do mercado. As suas principais caracteristicas sao:

+ O desenvolvimento de casos praticos apresentados por especialistas em Estatistica
Computacional

+ 0 conteudo grafico, esquematico e eminentemente pratico com o qual esta concebido
fornece informagdes técnicas e praticas sobre as disciplinas que sao essenciais para a
pratica profissional

+ Os exercicios praticos onde o processo de autoavaliagao pode ser efetuado a fim
de melhorar a aprendizagem

* 0 seu foco especial em metodologias inovadoras

+ As aulas tedricas, perguntas ao especialista, foruns de discussao sobre temas
controversos e atividades de reflexdo individual

+ A disponibilidade de acesso aos contetdos a partir de qualquer dispositivo fixo ou portatil
com ligagdo a Internet

Alcancar a exceléncia e o mais alto
nivel profissional ndo sera complicado
gracas a este programa e ao elevado
grau de especializacdo que adquirira
ao conclui-lo”
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Trabalhara no design de algoritmos complexos
utilizando as técnicas descritivas mais inovadoras
e eficientes do meio computacional atual.

Um curso que aborda a Estatistica
Computacional desde os fundamentos

até ao seu tratamento exaustivo, através No Campus Virtual encontrara 1.500 horas de
conteudos diversificados, aos quais pode aceder
onde e quando quiser, atraves de qualquer
dispositivo com ligacdo a Internet.

da aquisicao dos conceitos-chave e
da utilizagcdo dos principais programas
informaticos”

0O seu corpo docente inclui uma equipa de profissionais do setor que trazem a sua experiéncia
profissional para esta capacitacao, bem como especialistas reconhecidos de empresas
lideres e universidades de prestigio.

O seu conteudo multimédia, desenvolvido com a mais recente tecnologia educativa,
ird permitir que o profissional tenha acesso a uma aprendizagem situada e contextual, isto €,
um ambiente de simulagéo que proporcionara uma qualificagdo imersiva, programada para
praticar em situacoes reais.

O design desta especializagéo foca-se na Aprendizagem Baseada em Problemas, através da
qual o profissional devera tentar resolver as diferentes situacées da atividade profissional que
surgem ao longo do curso. Para tal, contara com a ajuda de um sistema inovador de video
interativo desenvolvido por especialistas reconhecidos.
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Objetivos

Para destacar-se no campo da Estatistica Computacional, o profissional deve possuir uma
série de conhecimentos técnicos e praticos que o diferenciam dos demais pelo dominio
das principais ferramentas de programacao e do design de estruturas algoritmicas. Por
isso, 0 objetivo deste programa € precisamente fornecer-lhe todo o material necessario
para consegui-lo, através de 1.500 horas de formagéo aprofundada e utilizando a tecnologia
académica mais sofisticada e de ponta no ambiente universitario atual.




Objetivos | 09 tech

Trabalhara no dominio profissional dos programas
informaticos estatisticos mais importantes, gracas
aos quais podera dominar de forma garantida as
estruturas de controlo dos fluxos de execucao”
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Objetivos gerais

+ Fornecer aos licenciados a informac&o mais recente e exaustiva sobre Estatistica
Computacional, que os ajudara a especializarem-se neste dominio, atingindo o mais
alto nivel de conhecimentos

* Fornecer tudo o que é necessario para adquirir um dominio profissional das principais
ferramentas neste sector através da resolugao de casos de utilizagao baseados em
situagdes reais e frequentes na industria




Objetivos especificos

Mddulo 1. Descrig¢ao e exploragao de dados
* Conhecer as técnicas descritivas e exploratérias aplicadas para resumir a informacéo
contida nos conjuntos de dados experimentais

* Representar grafica e numericamente conjuntos de dados univariados e bivariados
* Interpretar os resultados e os graficos no contexto dos dados

« Utilizar software estatistico para manipular dados, realizar andlises descritivas e graficos

Médulo 2. Programacao
+ Conhecer em pormenor 0s elementos do software de programacao informatica,
bem como os tipos de dados fundamentais que o compdem

+ Dominar a abstragdo e a modularidade no design de sistemas para o fluxo de execugao
de uma chamada de funcéo
Médulo 3. Software estatistico |
+ Compreender o ambiente de trabalho do SPSS
+ Ser capaz de desenvolver um programa estatistico em SPSS
+ Conhecer os diferentes tipos de fungdes utilizadas pelo SPSS

* Utilizar o SPSS para apoiar a reflexdo e a conclusdo de dados estatisticos

Objetivos | 11 tech

Moddulo 4. Software estatistico Il
+ Conhecer o ambiente de trabalho R

* Ser capaz de desenvolver um programa estatistico em R
+ Conhecer os diferentes tipos de fungées utilizadas pelo R

+ Utilizar o R para apoiar a reflexdo e a conclusdo de dados estatisticos

Mddulo 5. Aplicagdes estatisticas a industria
+ Aplicar e compreender a teoria das filas de espera

+ Estudar modelos deterministicos e aleatorios para a tomada de decisdes em sistemas
reais de planeamento de projetos e inventarios

+ Aprender e compreender as técnicas estatisticas para a gestao de projetos Pert e CPM

+ |dentificar modelos de inventarios comuns e ser capaz de os analisar e interpretar
0s resultados

Médulo 6. Desenhos de amostragem
+ Comecar com planos de amostragem basicos

* Adquirir as bases conceptuais e praticas para realizar os diferentes procedimentos
de amostragem apresentados

* Adquirir a capacidade de aplicar o método mais adequado em cada situagéo pratica
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Modulo 7. Técnicas estatisticas multivariadas |
+ Estudar e determinar a verdadeira dimensao da informagao multivariada

* Relacionar variaveis qualitativas
* Classificar individuos em grupos pré-estabelecidos com base em informagdes multivariadas
+ Formar grupos de individuos com caracteristicas semelhantes

Médulo 8. Técnicas estatisticas multivariadas Il
+ Adquirir os fundamentos conceptuais e praticos para efetuar a analise multivariada

de dados qualitativos

+ Aplicar o software especifico para resolver cada um destes problemas

Médulo 9. Metodologia Six Sigma para a melhoria da qualidade
» Oferecer diferentes ferramentas estatisticas para o controlo e a melhoria continua da
qualidade dos processos de producao habitualmente utilizados na metodologia Six Sigma

+ Aplicar estes conhecimentos a pratica I

Médulo 10. Técnicas avangadas de previsao i
* Compreender e aplicar métodos de previsdo especificos para uma ou mais varidaveis em
situacdes em que os métodos tradicionais colocam problemas de natureza tedrica

+ Conhecer os diferentes processos de regressao utilizados na previsao

& 1

e
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Gostaria de dominar as operacbes com objetos
através do R? Quer dominar o manuseamento
de graficos e a sua apresentacdo? Inscreva-se
neste Mestrado Proprio e conseguira iSSo e
muito mais!"
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Competéencias :

Um dos aspetos mais relevantes deste Mestrado Préprio é o facto de permitir que os
licenciados aperfeicoem as suas competéncias profissionais a medida que avangam no

curso. Por essa razao, a TECH da especial importancia, ao desenhar a estrutura do curso,

ainclusao de casos de utilizagao que permitam colocar em pratica as suas competéncias
através da resolucéo de situagoes baseadas no contexto atual da industria da Estatistica
Computacional. Desta forma, pode aplicar as técnicas e estratégias descritas no programa
e implementa-las na sua pratica com a garantia de que séo de facto as melhores e mais

eficazes.
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Uma certificacdo concebida para permitir que
domine, em menos de 12 meses, as principais
estratégias da Estatistica Computacional, as
suas ferramentas e as principais técnicas de
programacao especializada’
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Competéncias gerais

* Introduzir o licenciado no dominio da Estatistica Computacional através de um conhecimento
especializado deste dominio e das suas novidades

+ Dominar perfeitamente as principais ferramentas computacionais aplicaveis ao dominio
estatistico dos diferentes ramos da engenharia moderna

* Compreender em pormenor a exploracao de dados e 0s seus objetivos no design, criagcao
e gestdo de projetos relacionados com a analise informatica descritiva

No Campus Virtual encontrara multiplos
casos de utilizacdo com 0s quais podera
colocar em pratica as suas competéncias
profissionais, contribuindo para a melhoria
das suas competéncias de uma forma
imediata’
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Competéncias especificas

+ Desenvolver conhecimentos especializados da estatistica descritiva uni e bidimensional

+ Dominar, na perfeigao, o design de algoritmos e a resolucédo de problemas através
de técnicas descritivas

+ Aprofundar a utilizacéo do modo Script no SPSS, bem como a criagao de estruturas
de controlo de fluxo de execugao

+ Introduzir o formando na utilizagao de objetos em R, bem como no modo Script
para ambientes de consola

+ Adquirir uma compreensao detalhada das principais aplicagdes estatisticas na industria
atual, bem como a utilizacéo de graficos para obter os melhores resultados

+ Definir os principios basicos da concecéo de amostras através do dominio das principais
ferramentas de concecao de amostras

+ Adquirir uma compreensao pormenorizada dos Ultimos desenvolvimentos com as técnicas
estatisticas multivariadas

+ Dominar a utilizacéo da analise estratificada em tabelas 2x2, bem como a formulacéo
de problemas em modelos log-lineares

+ Aprofundar a metodologia Six Sigma para melhorar a qualidade dos projetos informaticos
estatisticos

+ Adquirir um conhecimento exaustivo das principais técnicas de regressao com base
nos Ultimos avangos registados no dominio da Engenharia Informatica
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Estrutura e conteudo

O programa de estudos desta certificagéo foi elaborado por uma equipa de especialistas

no dominio da Informatica e da Estatistica que, seguindo os rigorosos critérios de qualidade

da TECH, selecionaram as informagdes mais avangadas e completas do sector. Para além

disso, foi adaptada a metodologia Relearning, que consiste em reiterar os conceitos mais

importantes ao longo do programa, favorecendo uma aprendizagem gradual e progressiva

sem necessidade de investir horas extra na memorizacéo. Desta forma, o licenciado

frequentara uma formacéao do mais alto nivel académico com a qual, sem dlvida, adquirira ’ i
um dominio profissional das ferramentas e técnicas da Estatistica Computacional. % J

f

e BN
=
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Tera um modulo especifico dedicado a metodologia Six
Sigma, com o qual podera reduzir defeitos ou falhas na
entrega de um produto ou servi¢o ao cliente/utilizador”
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Mddulo 1. Descri¢ao e exploracdo de dados

1.1.

1.2.

1.3.

1.4.

1.5.

Introducéo a Estatistica

1.1.1.  Conceitos basicos da Estatistica

1.1.2.  Objetivo da andlise exploratoria dos dados ou Estatisticas descritivas
1.1.3. Tipos de varidveis e escalas de medicéo

1.1.4.  Arredondamento e notagao cientifica

Resumo de dados estatisticos

1.2.1.  Distribuicbes de frequéncias: tabelas
1.2.2.  Agrupamento em intervalos

1.2.3.  Representagbes graficas

1.2.4.  Diagrama diferencial

1.2.5. Diagrama integral

Estatistica descritiva unidimensional

1.3.1.  Caracteristicas da posi¢ao central: média, mediana, moda
1.3.2.  Outras caracteristicas posicionais: quartis, decis e percentis
1.3.3. Caracteristicas de dispers&o: variancia e desvio padrdo (amostra e

populagédo), amplitude, amplitude interquartil

1.3.4. Caracteristicas de dispersao relativa

1.3.5.  Pontuagdes tipificadas

1.3.6. Caracteristicas da forma: simetria e curtose
Complementos no estudo de uma variavel

1.4.1.  Andlise exploratéria: diagrama de caixa e outros gréficos
1.4.2. Transformacgédo de varidveis

1.4.3. Outras médias: geométrica, harmonica, quadratica

1.44. ADesigualdade de Chebyshev

Estatistica descritiva bidimensional

1.5.1.  Distribuigbes de frequéncias bidimensionais

1.5.2. Tabelas estatisticas de dupla entrada. Distribuicbes marginais e condicionais
1.5.3.  Conceitos de independéncia e de dependéncia funcional

1.5.4. RepresentacOes graficas

1.6.

1.7.

1.8.

1.9.

Complementos no estudo de dois varidveis

1.6.1.  Caracteristicas numéricas de uma distribuicéo bidimensional
1.6.2. Momentos conjuntos, marginais e condicionais
1.6.3.  Relagdo entre medidas marginais e condicionais
Regressédo

1.7.1.  Linha de regresséo geral

1.7.2. Curvas de regresséo

1.7.3.  Ajuste linear

1.7.4.  Previsdo e erro

Correlagao

1.8.1. Conceito de correlagao

1.8.2. Razdes de correlagao

1.8.3.  Coeficiente de correlagao de Pearson

1.84. Andlise da correlagao

Correlagao entre atributos

1.9.1. Coeficiente de Spearman

1.9.2.  Coeficiente de Kendall

1.9.3. Qui-quadrado

Introdugéo as séries cronologicas

1.10.1. Séries temporais
1.10.2. Processo estocastico
1.10.2.1. Processos estacionarios
1.10.2.2. Processos nao estacionarios
1.10.3. Modelos
1.10.4. Aplicagdes

Médulo 2. Programacéo

2.1.

Introducéo a programacéo

2.1.1.  Estrutura basica de um computador
2.1.2.  Software

2.1.3.  Linguagens de programagao

2.1.4.  Ciclo de vida uma aplicagéo informatica



2.2.

2.3.

2.4.

2.5.

2.6.

Desenho de algoritmos

2.2.1.  Resolucao de problemas

2.2.2.  Técnicas descritivas

2.2.3.  Elementos e estrutura de um algoritmo
Elementos de um programa

2.3.1.  Origem e carateristicas da linguagem C++
2.3.2. O ambiente de desenvolvimento

2.3.3.  Conceito de programa

2.3.4. Tipos de dados fundamentais

2.3.5. Operadores

2.3.6. Expressoes

2.3.7. Sentengas

2.3.8. Entrada e saida de dados

Sentengas de controlo

2.47. Sentencas

2.42. Bifurcagbes

24.3. Loops

Abstragdo e modularidade: fungées

2.51.  Desenho modular

2.5.2.  Conceito de fungéo e utilidade

2.5.3.  Definigdo de uma funcéo

2.5.4.  Fluxo de execugdo na chamada de uma fungéo
2.5.5.  Protdtipo de uma fungao

2.5.6. Devolugao de resultados

2.5.7.  Chamada a uma fungdo: pardmetros
2.58. Passagem de parametros por referéncia e por valor
2.5.9.  Ambito identificador

Estruturas de dados estaticos

2.6.1.  Matrizes

2.6.2.  Matrizes. Poliedros

2.6.3.  Pesquisa e ordenagao

2.6.4. Cadeias. Fungdes de E/S para cadeias

2.7.

2.8.

2.9.

2.10.
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2.6.5.  Estruturas Unides

2.6.6.  Novos tipos de dados

Estruturas de dados dindmicas: ponteiros
2.7.1.  Conceito Defini¢céo de ponteiro
2.7.2.  Operadores e operagbes com ponteiros
2.7.3.  Matrizes de ponteiros

2.7.4.  Ponteiros e matrizes

2.7.5. Ponteiros a cadeias

2.7.6. Ponteiros a estruturas

2.7.7. Indiregao multipla

2.7.8. Ponteiros a fungbes

2.7.9. Passagem de fungdes, estruturas e matrizes como parametros de fungdes
Ficheiros

2.8.1.  Conceitos basicos

2.8.2.  Operagoes com ficheiros

2.8.3. Tipos de ficheiros

2.8.4. Organizagao dos ficheiros

2.8.5. Introdugéo aos ficheiros C++
2.8.6. Gestéo de ficheiros
Recursividade

2.9.1. Definigdo de recursividade

2.9.2. Tipos de recursividade

2.9.3. Vantagens e desvantagens
29.4. Consideragbes

2.9.5.  Conversao recursivo-iterativa
2.9.6. Anpilha de recursédo

Testes e documentagao

2.10.1. Testes de programas

2.10.2. Teste da caixa branca

2.10.3. Prova da caixa negra

2.10.4. Ferramentas para realizar as provas
2.10.5. Documentagdo de programas
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Médulo 3. Software estatistico |

3.1.  Introdugdo ao ambiente SPSS
3.1.1.  Como funciona o SPSS
3.1.2.  Criar, listar e remover objetos na memaria
3.2.  Consolano SPSS
3.2.1.  Ambiente de consola no SPSS
3.2.2.  Principais controlos
3.3, Modo Script no SPSS
3.3.1.  Ambiente Script no SPSS
3.3.2.  Principais comandos
3.4.  Objetos no SPSS
3.4.7. Objetos
3.4.2. Leitura de dados de um ficheiro
3.4.3.  Guardar dados
3.4.4. Geragao de dados
3.5.  Estruturas de controlo de fluxo de execugao
3.5.1.  Estruturas condicionais
3.5.2.  Estruturas repetitivas/iterativas
3.5.3.  Vetores e matrizes
3.6.  Operagdes com objetos
3.6.1.  Criagao de objetos
3.6.2.  Conversao de objetos
3.6.3.  Operadores
3.6.4.  Como aceder aos valores de um objeto: o sistema de indexagao?
3.6.5.  Aceder aos valores de um objeto nomeado
3.6.6.  Editor de dados
3.6.7.  Fungles aritméticas simples
3.6.8.  Calculos de matrizes
3.7.  Fungbes em SPSS
3.7.1.  Loops e vetorizagao
3.7.2.  Criagdo de fungdes proprias




3.8.

3.9.

3.10.

Moédulo 4. Software estatistico |l

41.

4.2.

4.3.

4.4.

4.5.

Graficos no SPSS

3.8.1.  Manipulacéo de graficos
3.8.1.1. Abrir vérios dispositivos gréficos
3.8.1.2. Disposicao de um grafico

3.8.2.  Fungbes graficas

3.8.3.  Parametros graficos

Pacotes SPSS

3.9.1. Biblioteca SPSS

3.9.2. Pacotes SPSS

Estatisticas no SPSS

3.10.1. Um exemplo simples de analise de variancia

3.10.2. Formulas
3.10.3. Fungdes genéricas

Introdugdo ao ambiente R

4.1.1.  Como funciona o R?

4.1.2.  Criar, listar e remover objetos na memoria
Consola em R

4.21.  Ambiente de consola no R

4.2.2.  Principais controlos

Modo Script no R

4.3.1.  Ambiente de consola no R

4.3.2.  Principais comandos

Objetos em R

441 Objetos

4472  Leitura de dados de um ficheiro
4.43.  Guardar dados

444 Geragao de dados

Estruturas de controlo de fluxo de execugéo
4.5.1.  Estruturas condicionais

4.5.2.  Estruturas repetitivas/iterativas
4.53. Vetores e matrizes

4.6.

4.7.

4.8.

4.9.

4.10.
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Operagdes com objetos

4.6.1. Criagao de objetos

4.6.2.  Converséo de objetos

4.6.3. Operadores

4.6.4.  Como aceder aos valores de um objeto: o sistema de indexagao

4.6.5.  Aceder aos valores de um objeto nomeado

4.6.6.  Editor de dados

4.6.7. Fungoes aritméticas simples

4.6.8. Calculos de matrizes

Fungdes no R

47.1.  Loops e vetorizagao

4.7.2.  Escrever um programa em R

4.7.3. Criagao de funcdes proprias

GraficosemR

4.8.1.  Manipulagéo de graficos
4.8.1.1. Abrir vérios dispositivos graficos
4.8.1.2. Disposigao de um grafico

4.82.  Fungoes graficas

4.8.3.  Comandos de grafico de baixo nivel

4.8.4. Parametros graficos

4.8.5. Os pacotes Grid e Lattice

Pacotes R

49.1. BibliotecaR

4972. PacotesR

Estatisticasem R

4.10.1. Um exemplo simples de analise de variancia

4.10.2. Formulas

4.10.3. Fungbes genéricas

tecn
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Mddulo 5. Aplicacdes estatisticas a industria

51.  Teoria das filas de espera
51.1. Introdugao
51.2. Sistemas de filas de espera
51.3.  Medidas de eficacia
51.4. 0 processo de Poisson
51.5.  Adistribuicdo exponencial
51.6. Processo de nascimento e morte
51.7.  Modelos de filas de espera com um servidor
51.8.  Modelos com multiplos servidores
51.9. Modelos de filas de espera com capacidade limitada
5.1.10. Modelos de fontes finitas
51.11. Modelos gerais
5.2.  Introdugédo dos grafos
5.2.2.  Conceitos basicos
5.2.3. Grafos orientados e ndo orientados
5.2.4. RepresentagOes matriciais: matrizes de adjacéncia e de incidéncia
53.  Aplicagbes de grafos
5.3.1.  Arvores: propriedades
5.3.2.  Arvores enraizadas
53.3.  Algoritmo de pesquisa em profundidade
5.3.4. Aplicagao a determinagao de blocos
53.5.  Algoritmo de pesquisa em largura
5.3.6.  Arvore geradora de peso minimo
54. Estradas e distancias
54.1. Distancia em grafos
5.4.2.  Algoritmo do caminho critico
5.5, Fluxo maximo
551. Redes de transporte
5.5.2.  Distribui¢do do fluxo a um custo minimo
5.6. Técnicas de avaliagdo e reviséo de programas(PERT)
5.6.1.  Definicao
56.2. Meétodo
5.6.3. Aplicagbes

5.7.

5.8.

5.0.

5.10.

Método do caminho critico ou da rota critica (CPM)

57.1. Definigao

5.7.2. Meétodo

5.7.3.  Aplicagdes

Gestao de projetos

5.8.1. Diferengas e vantagens entre os Método PERT e CPM
5.8.2.  Procedimento para tragar um modelo de rede

5.8.3. Aplicagbes com duragao de atividades aleatdrias
Inventarios deterministicos

5.9.1. Custos associados aos fluxos

59.2.  Custos associados aos stocks ou ao armazenamento
59.3. Custos associados aos processos. Planeamento do reabastecimento
5.9.4.  Modelos de gestao de inventarios

Inventarios probabilisticos

5.10.1. Nivel de servigo e stock de seguranca

5.10.2. Tamanho 6timo da encomenda

5.10.3. Um periodo

5.10.4. Varios periodos

5.10.5. Revisdo continua

5.10.6. Revisdo periddica

Médulo 6. Desenhos de amostragem

6.1.

Consideragdes gerais sobre amostragem

6.1.1. Introdugao

6.1.2.  Notas historicas

6.1.3.  Conceito de populagdo, quadro e amostra
6.1.4. Vantagens e desvantagens da amostragem
6.1.5. Fases de um processo de amostragem
6.1.6. Aplicagbes de amostragem

6.1.7. Tipos de amostragem

6.1.8. Desenhos de amostragem



6.2.

6.3.

6.4.

6.5.

6.6.

6.7.

Amostragem aleatdria simples
6.2.1.  Introdugéo

6.2.2.  Definicdo da concegéo da amostra MAS (N, n), MASR e pardmetros associados
6.2.3.  Estimativa dos parametros populacionais

6.2.4.  Determinacgdo da dimensdo da amostra (sem reposigao)

6.2.5. Determinagéo da dimenséo da amostra (com reposigdo)

6.2.6. Comparagéo entre amostragem aleatoéria simples sem e com reposigao

6.2.7. Estimativa em subpopulagdes

Amostragem probabilistica
6.3.1.  Introdugéo

6.3.2.  Concegao ou procedimento de amostragem

6.3.3.  Estatisticas, estimadores e suas propriedades

6.3.4.  Distribuicao de um estimador na amostragem

6.3.5.  Selegao de unidades sem e com reposigao. Probabilidades iguais

6.3.6.
Aplicagbes de amostragem probabilistica
6.4.1.  Principais aplicagdes

6.4.2. Exemplos

Amostragem aleatoria estratificada

6.5.1. Introdugdo

Estimacao simultanea de variaveis

6.5.2.  Definigao e caracteristicas
6.5.3. Estimadores em M.A.E(n)
6.5.4. Afectagao

6.5.5. Determinagao do tamanho da amostra
6.5.6. Outros aspetos do M.AE

Aplicagbes de amostragem aleatéria estratificada
6.6.1.  Principais aplicagbes

6.6.2. Exemplos

Amostragem sistematica

6.7.1.  Introdugéo

6.7.2.  Estimativas em amostragem sistematica

6.7.3. Decomposigao da variancia na amostragem sistematica

6.7.4. Eficiéncia da amostragem sistematica em comparagdo com a MAS
6.7.5.  Estimativa da variancia: amostras replicadas ou interpenetrantes

6.8.

6.9.

6.10.
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AplicagGes de amostragem sistematica

6.8.1.  Principais aplicagdes
6.8.2. Exemplos

Meétodos de estimativa indiretos
6.9.1. Meétodos de racio
6.9.2. Métodos de Regressdo

AplicagGes de métodos de estimativa indiretos
6.10.1. Principais aplicagoes
6.10.2. Exemplos

Mddulo 7. Técnicas estatisticas multivariadas |

7.1,

7.2.

7.3.

7.4.

7.5.

Anélise dos factores
7.1.1.  Introdugao

7.1.2.  Fundamentos da analise de factores

7.1.3.  Andlise dos factores

7.1.4.  Métodos de rotagao de factores e interpretagao da analise de factores
Modelagao por analise factorial

7.2.1.  Exemplos

7.2.2.  Modelagao em software estatistico

Andlises de componentes principais

7.3.1.  Introdugéo

7.3.2.  Analises de componentes principais

7.3.3.  Andlise sistematica de componentes principais
Modelagao por analise de componentes principais
7.41.  Exemplos

7.4.2.  Modelagado em software estatistico

Andlise da correspondéncia
7.51.  Introdugéo

7.5.2.  Teste de independéncia

7.5.3.  Perfis de linhas e colunas

7.54.  Andlise da inércia de uma nuvem de pontos
7.5.5.  Andlise de correspondéncia multipla
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7.6.  Modelagdo da analise de correspondéncia
7.6.1.  Exemplos
7.6.2.  Modelagdo em software estatistico

7.7.  Andlises discriminantes
7.7.1.  Introdugao
7.7.2. Regras de decisdo para dois grupos
7.7.3.  Classificagéo de varias populagdes
7.7.4.  Analise discriminante candnica de Fisher
7.7.5.  Escolha das varidveis: procedimento Forwrad e Backward
7.7.6.  Sistematica da analise discriminante

7.8. Modelagao por andlise discriminante
7.8.1.  Exemplos
7.8.2.  Modelagdo em software estatistico

7.9.  Andlise de clusters
7.9.1.  Introdugdo
7.9.2. Medidas de distancia e de semelhanca
7.9.3.  Algoritmos de classificagdo hierarquica
7.9.4.  Algoritmos de classificagdo ndo hierarquica
7.9.5.  Procedimentos para determinar o nimero adequado de grupos
7.9.6. Caracterizagdo dos clusters
7.9.7.  Andlise sistematica de clusters

7.10. Modelagéo por analise cluster
7.10.1. Exemplos
7.10.2. Modelagdo em software estatistico

Mdédulo 8. Técnicas estatisticas multivariadas I

8.1. Introdugéo
8.2.  Escala nominal
8.2.1. Medidas de associagado para tabelas 2x2
8.2.1.1. Coeficiente Phi
8.2.1.2. Risco relativo
8.2.1.3. Racio do produto cruzado (Odds Ratio)

8.3.

8.4.

8.5.

8.6.

8.7.

8.8.

8.9.

8.2.2.  Medidas de associagao para tabelas IxJ
8.2.2.1. Coeficiente de contingéncia
8.2.2.2.V de Cramer
8.2.2.3. Lambdas
8.2.2.4. Tau de Goodman e Kruskal
8.2.2.5. Coeficiente de incerteza

8.2.3. O coeficiente Kappa

Escala ordinal

8.3.1.  Coeficientes gama

8.3.2. Tau-b e Tau-c de Kendall

8.3.3. D de Sommers

Escala de intervalo ou de racio

8.4.1. Coeficiente Eta

8.4.2.  Coeficientes de Correlagao de Pearson de Spearman

Andlise estratificada em tabelas 2x2

8.5.1.  Andlise estratificada

8.5.2. Andlise estratificada em tabelas 2x2

Formulagdo de problemas em modelos log-lineares

8.6.1. O modelo saturado para duas variaveis

8.6.2. O modelo saturado geral

8.6.3.  Outros tipos de modelos

0 modelo saturado

8.7.1.  Célculo dos efeitos

8.7.2. Adequacédo do ajuste

8.7.3. Teste dos efeitos K

87.4. Teste de associagao parcial

0 modelo hierarquico

8.8.1. O método Backward

Modelos de resposta Probit

8.9.1. Formulagéo do problema

8.9.2. Estimacdo dos parametros

8.9.3. Teste do qui-quadrado de ajuste

8.9.4. Teste de paralelismo para grupos

8.9.5. Estimativa da dose necessaria para obter uma determinada taxa de resposta



8.10. Regressdo logistica bindria

8.10.1.
8.10.2.
8.10.3.
8.10.4.
8.10.5.
8.10.6.
8.10.7.

Formulagéo do problema

Varidveis qualitativas na regressao logistica
Selegdo de variaveis

Estimagao dos parametros

Adequacéo do ajuste

Classificagéo dos individuos

Previsdo

Maddulo 9. Metodologia Six Sigma para a melhoria da qualidade
9.1.

9.2.

9.3.

9.4.

9.5.

9.6.

Garantia de qualidade estatistica

9.1.1.  Introdugéo

9.1.2. Garantia de qualidade estatistica
Metodologia Six Sigma

9.2.1.  Normas de qualidade

9.2.2.  Metodologia Six Sigma

Graficos de controlo

9.3.1.  Introdugéo

9.3.2.  Processo no estado de controlo estatistico e processo fora do estado de controlo
9.3.3.  Gréficos de controlo e testes de hipdteses

9.3.4. Base estatistica dos graficos de controlo. Modelos gerais

9.3.5.  Tipos de gréaficos de controlo

Outras ferramentas bdsicas de SPC

9.4.1. Caso pratico ilustrativo

9.42. Oresto dos "Sete Magnificos"

Graficos de controlo para atributos

9.51. Introdugéo

9.5.2.  Gréficos de controlo para a fragdo ndo conforme
9.5.3.  Gréficos de controlo do numero de ndo-conformidades
9.5.4. Graficos de controlo para defeitos

Graficos de controlo para Varidveis

9.6.1. Introdugéo

9.6.2.  Gréficos de controlo da média e do intervalo
9.6.3.  Gréficos de controlo para unidades individuais

9.7.

9.8.

9.9.

9.10.
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9.6.4. Graficos de controlo baseados em médias moveis
Amostragem de aceitagao lote a lote por atributos

9.7.1.  Introdugéo

9.7.2.  Amostragem de atributos simples

9.7.3.  Amostragem de duplo atributo

9.7.4.  Amostragem multipla por atributos

9.7.5.  Amostragem sequencial

9.7.6. Inspegdo com retificagdo

Andlise da capacidade do processo e do sistema de medigao
9.8.1.  Analise da capacidade do processo

0.8.2. Estudos de capacidade dos sistemas de medicao

Introdugdo a metodologia Taguchi para a otimizagao de processos
9.9.1. Introdugdo a metodologia de Taguchi

9.9.2. Qualidade através da otimizagao dos processos

Casos praticos

9.10.1.
9.10.2.
9.10.3.
9.10.4.

Estudos de casos para os graficos de controlo de atributos

Estudos de casos para os graficos de controlo de varidveis

Casos praticos para a amostragem de aceitacgdo lote a lote por atributos
Casos praticos para a analise da capacidade do processo e do sistema de
medigao

9.10.5. Casos praticos ilustrativos para a introdugdo a metodologia Taguchi para a

otimizagao de processos

Médulo 10. Técnicas avancadas de previsao

10.1.

10.2.

Modelos gerais de regressao linear

10.1.1. Definigéo

10.1.2. Propriedades

10.1.3. Exemplos

Regressao parcial dos minimos quadrados
10.2.1. Definigéo

10.2.2. Propriedades

10.2.3. Exemplos



tecn 28| Estrutura e contetido

10.3.

10.4.

10.5.

10.6.

10.7.

10.8.

10.9.

10.10.

Regressao de componentes principais

10.3.1. Definigao

10.3.2. Propriedades

10.3.3. Exemplos

Regressao RRR

10.4.1. Definigao

10.4.2. Propriedades

10.4.3. Exemplos

Regressao Ridge

10.5.1. Definigao

10.5.2. Propriedades

10.5.3. Exemplos

Regresséo Lasso

10.6.1. Definigéo

10.6.2. Propriedades

10.6.3. Exemplos

Regressao Elasticnet

10.7.1. Definigao

10.7.2. Propriedades

10.7.3. Exemplos

Modelos de predi¢éo nao lineares

10.8.1. Modelos de regresséo nao lineares
10.8.2. Minimos quadrados néo lineares
10.8.3. Transformacéao para um modelo linear
Estimativa de parametros num sistema nao linear
10.9.1. Linearizagao

10.9.2. Outros métodos de estimagao de parametros
10.9.3. Valores iniciais

10.9.4. Software de computador

Inferéncia estatistica em regresséo ndo linear
10.10.7. Inferéncia estatistica em regressao nao linear
10.10.2. Validagao da inferéncia aproximada
10.10.3. Exemplos
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‘ ‘ Tem perante si a oportunidade perfeita

para dar uma volta de 180° na sua carreira
e especializar-se numa drea em expansao e
com expetativas de futuro, como a Estatistica
Computacional.Vai perder esta oportunidade?




05
Metodologia

Este programa de capacitagéo oferece uma forma diferente de aprendizagem. A nossa
metodologia é desenvolvida através de um modo de aprendizagem ciclico: o Relearning.
Este sistema de ensino é utilizado, por exemplo, nas escolas médicas mais prestigiadas
do mundo e tem sido considerado um dos mais eficazes pelas principais publicagées,
tais como a New England Journal of Medicine.
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Descubra o Relearning, um sistema que abandona
a aprendizagem linear convencional para o levar
através de sistemas de ensino ciclicos: uma forma
de aprendizagem que provou ser extremamente
eficaz, especialmente em disciplinas que requerem
memorizagao”
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Estudo de Caso para contextualizar todo o conteudo

0 nosso programa oferece um método revoluciondrio de desenvolvimento de
competéncias e conhecimentos. O nosso objetivo é reforgar as competéncias
num contexto de mudanca, competitivo e altamente exigente.

Com a TECH pode experimentar uma
forma de aprendizagem que abala
as fundacées das universidades
tradicionais de todo o mundo”

Tera acesso a um sistema de aprendizagem
baseado na repeticdo, com ensino natural

e progressivo ao longo de todo o programa
de estudos.
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Um método de aprendizagem inovador e diferente

Este programa da TECH é um programa de ensino intensivo, criado de raiz,

que propde os desafios e decisdes mais exigentes neste campo, tanto a nivel
nacional como internacional. Gracas a esta metodologia, o crescimento pessoal e
profissional é impulsionado, dando um passo decisivo para o sucesso. O método
do caso, a técnica que constitui a base deste conteldo, assegura que a realidade
econdmica, social e profissional mais atual é seguida.

‘ ‘ O nosso programa prepara-o para enfrentar

novos desafios em ambientes incertos
e alcancar o sucesso na sua carreira”

O método do caso tem sido o sistema de aprendizagem mais amplamente utilizado
pelas melhores faculdades do mundo. Desenvolvido em 1912 para que os estudantes de
direito ndo so6 aprendessem o direito com base no contetdo tedrico, 0 método do caso
consistia em apresentar-lhes situagoes verdadeiramente complexas, a fim de tomarem
decisbes informadas e valorizarem juizos sobre a forma de as resolver. Em 1924 foi

O estudante aprendera’, através de atividades estabelecido como um método de ensino padrdo em Harvard.
de co/aboragéo € casos reals, a I’eSO/U(;éO Numa dada situagao, o que deve fazer um profissional? Esta é a quest&o que
de S[tuagﬁes Comp/exas em ambientes enfrentamos no método do caso, um método de aprendizagem orientado para a acéo.
empresariais reais Ao longo do programa, os estudantes serdo confrontados com multiplos casos da vida

real. Terdo de integrar todo o seu conhecimento, investigar, argumentar e defender as
suas ideias e decisoes.
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Relearning Methodology

A TECH combina eficazmente a metodologia do Estudo de Caso
com um sistema de aprendizagem 100% online baseado na repeticéo,
que combina 8 elementos didaticos diferentes em cada ligao.

Melhoramos o Estudo de Caso com o melhor método de ensino
100% online: o Relearning.

Em 2079 obtivemos os melhores
resultados de aprendizagem de todas
as universidades online do mundo.

Na TECH aprende-se com uma metodologia de vanguarda concebida para
formar os gestores do futuro. Este método, na vanguarda da pedagogia
mundial, chama-se Relearning.

A nossa universidade é a Unica universidade de lingua espanhola
licenciada para utilizar este método de sucesso. Em 2019, conseguimos
melhorar os niveis globais de satisfagdo dos nossos estudantes (qualidade
de ensino, qualidade dos materiais, estrutura dos cursos, objetivos...) no
que diz respeito aos indicadores da melhor universidade online do mundo.

learning
from an
expert
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No nosso programa, a aprendizagem ndo é um processo linear, mas acontece
numa espiral (aprender, desaprender, esquecer e reaprender). Portanto, cada um
destes elementos é combinado de forma concéntrica. Esta metodologia formou

mais de 650.000 licenciados com sucesso sem precedentes em areas tao diversas
como a bioquimica, genética, cirurgia, direito internacional, capacidades de gestao,
ciéncia do desporto, filosofia, direito, engenharia, jornalismo, histéria, mercados e
instrumentos financeiros. Tudo isto num ambiente altamente exigente, com um
corpo estudantil universitario com um elevado perfil socioeconémico e uma idade
média de 43,5 anos.

O Relearning permitir-lhe-a aprender com menos esforco e
mais desempenho, envolvendo-o mais na sua capacitagao,
desenvolvendo um espirito critico, defendendo argumentos
e opinides contrastantes: uma equacgdo direta ao sucesso.

A partir das ultimas provas cientificas no campo da neurociéncia, nao s6 sabemos
como organizar informagao, ideias, imagens e memorias, mas sabemos que o lugar
e 0 contexto em que aprendemos algo é fundamental para a nossa capacidade de o

recordar e armazenar no hipocampo, para o reter na nossa memoria a longo prazo.

Desta forma, e no que se chama Neurocognitive context-dependent e-learning,
os diferentes elementos do nosso programa estao ligados ao contexto em que o
participante desenvolve a sua pratica profissional.
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Este programa oferece o melhor material educativo, cuidadosamente preparado para profissionais:

Material de estudo

>

Todos os conteudos didaticos sao criados pelos especialistas que irdo ensinar o curso,
especificamente para o curso, para que o desenvolvimento didatico seja realmente
especifico e concreto.

Estes conteldos sdo depois aplicados ao formato audiovisual, para criar o método de
trabalho online da TECH. Tudo isto, com as mais recentes técnicas que oferecem pecas
de alta-qualidade em cada um dos materiais que séo colocados a disposi¢do do aluno.

Masterclasses

Existem provas cientificas sobre a utilidade da observagao por terceiros especializados.

O denominado Learning from an Expert constroi conhecimento e memodria, e gera
conflanga em futuras decisGes dificeis.

Praticas de aptidoes e competéncias

Realizardo atividades para desenvolver competéncias e aptiddes especificas
em cada area tematica. Praticas e dindmicas para adquirir e desenvolver as

competéncias e capacidades que um especialista necessita de desenvolver

no quadro da globalizagao em que vivemos.

Leituras complementares

Artigos recentes, documentos de consenso e diretrizes internacionais, entre outros.
\l/ Na biblioteca virtual da TECH o aluno tera acesso a tudo o que necessita para
completar a sua capacitacao.
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Case studies

Completardo uma selecdo dos melhores estudos de casos escolhidos
especificamente para esta situagéo. Casos apresentados, analisados e
instruidos pelos melhores especialistas na cena internacional.

Resumos interativos

A equipa da TECH apresenta os conteldos de uma forma atrativa e dindmica
em comprimidos multimédia que incluem audios, videos, imagens, diagramas
e mapas concetuais a fim de reforgar o conhecimento.

Este sistema educativo Unico para a apresentagao de conteldos multimédia
foi premiado pela Microsoft como uma “Histéria de Sucesso Europeu”.

Testing & Retesting

Os conhecimentos do aluno séo periodicamente avaliados e reavaliados ao longo
de todo o programa, através de atividades e exercicios de avaliacdo e auto-avaliagao,
para que o aluno possa verificar como esta a atingir os seus objetivos.
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Certificagao

Este programa permitir-lhe-a obter o diploma Mestrado Proprio em Estatistica Computacional
emitido pela TECH Global University, a maior universidade digital do mundo.
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Conclua este plano de estudos com
SUCEeSSo e receba o seu certificado sem
sair de casa e sem burocracias”
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Este programa permitird a obtengao do certificado do Mestrado Préprio em
Estatistica Computacional reconhecido pela TECH Global University, a maior
universidade digital do mundo.

A TECH Global University ¢ uma Universidade Europeia Oficial reconhecida
publicamente pelo Governo de Andorra (bollettino ufficiale). Andorra faz parte do
Espago Europeu de Educacéo Superior (EEES) desde 2003. O EEES é uma iniciativa
promovida pela Unido Europeia com o objetivo de organizar o modelo de formagao
internacional e harmonizar os sistemas de ensino superior dos paises membros
desse espaco. O projeto promove valores comuns, a implementagéo de ferramentas
conjuntas e o fortalecimento de seus mecanismos de garantia de qualidade para
fomentar a colaboracédo e a mobilidade entre alunos, pesquisadores e académicos.
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-, comdocumento de identidade
satisfatoriamente e obteve o certificado do:

aprovou

Mestrado Proprio em Estatistica Computacional

Trata-se de um titulo préprio com duragdo de 1500 horas, o equivalente a 60 ECTS, com data de
inicio 20/09/2019 e data final 21/09/2020.

A TECH Global University é uma universidade oficialmente reconhecida pelo Governo de Andorra em
31 de janeiro de 2024, que pertence ao Espaco Europeu de Educag&o Superior (EEES).

Em Andorra la Vella, 13 de margo de 2024

e

Dott. Pedro Navarro lllana
Rettore

cdigo inico TECH: BBADCEADBECBID techtitute.com/titulos

Esse titulo proprio da TECH Global Universtity ¢ um programa europeu de formagao
continua e atualizagéo profissional que garante a aquisicdo de competéncias em sua
area de conhecimento, conferindo um alto valor curricular ao aluno que conclui

0 programa.

Certificacdo: Mestrado Préprio em Estatistica Computacional
Modalidade: online

Duracéo: 12 meses

Créditos: 60 ECTS

Mestrado Préprio em Estatistica Computacional

Distribuigdo Geral do Plano de Estudos Distribuig&o Geral do Plano de Estudos

Tipologia ECTS Curso Disciplina ECTS  Cardcter
Obrigatéria (OB) 60 10 Descrigo e exploragao de dados 6 OB
Opgao (OP) 0 10 Programagao 6 0B
Estégio (PR) 0 10 Software estatistico | 6 o8
Tese de Mestrado o o
1°  Software estatistico Il 6 0B
Total 60 10 Aplicagdes estatisticas a industria 6 oB
19 Desenhos de amostragem 6 0B
1°  Técnicas estatisticas multivariadas | 6 0B
1°  Técnicas estatisticas multivariadas Il 6 0B
19 Metodologia Six Sigma para a melhoria da qualidade 6 0B
10 Técnicas avangadas de previsio 6 o8

e

Dott. Pedro Navarro lllana
Rettore
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*Apostila de Haia: Caso o aluno solicite que o seu certificado seja apostilado, a TECH Global University providenciara a obtengdo do mesmo a um custo adicional.


https://bopadocuments.blob.core.windows.net/bopa-documents/036016/pdf/GV_2024_02_01_09_43_31.pdf
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Mestrado Préprio
Estatistica Computacional

» Modalidade: Online

» Duracdo: 12 meses

» Certificagdo: TECH Global University
» Créditos: 60 ECTS

» Horério: Ao seu proprio ritmo

» Exames: Online




Mestrado Proprio
Estatistica Computacional

=

RO

Q
tecn
» university




