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7.16. WEEFIEENER

717, FINEREES

7.1.8. THREBFIMEMEES
72. BURREMALIE

721, HUEQE

722, HURDTRAZTREURLIE

723, #RFEE

6.6.5. ENMATUEXMBAEIA
6.6.6. ProtégéREER
6.7. BXW
6.7.1.  BXMBIARFIARE
6.7.2. EXMRA
6.8. HEMEIRFRER
6.8.1. 18C
6.8.2. ZIKME

6.83. PEE

684. AR 724, HURES
685 ARDEA 725 ESTBNEIMARE
6.8.6. LBIX

" 726, DELEMETRHNHRER
SET. LI 727, IR
69. AIRETIHEAES 728 BENMELET

bOL e 729, BEERHFBLEN
69.2. —HKNZiE

7.3, R
6.9.3. HRMZIE 731 D&%
6.9.4. REREBIEZ EHNXHR 732, C&%

6.9.5. Prolog: B F—BENREE
6.10. BXHIES, ETHIRNAFHERRSA

6.10.1. BB

6.10.2. HEIBHARI AR

6.10.3. ETHRNARS

6.10.4. MYCIN, ERRFAMHE

6.10.5. ERARFANTEMNLEN

6.10.6. TRARANOIE

733, SEINIHFES
734, ZRDMH

74, WHRBENTE
741, CRERER
742, HETNERE
7.4.3. Kappagtit#
7.4.4. ROCHh%:



7.5.

7.6.

T.7.

7.8.

7.9.

7.10.

pae S

751, HMNENIEE
752, BEFERTEEN
753, IREEMNEA
TREZ LK

76.1. EREE

76.2. [HEHIMEMLE
763 REEEEL
7.64. BJFEEMLEEN
M %

771 BEEBEMBER
772 NHEHER
773, ZMIIMHT
774, DIHEINZEEN
[B])IFELE fz MR R
781 (EHRLMERET
782, ZEHMET
7.8.3. IZEEMET

7.8.4. [Ol)3

7.85.  ZIFAEW (SYM) B
786. MEENZ

BE

79.1. EREE
79.2.  m=Clustering
793, BEILHAE
794, EME&&
795 BIIAKE
79.6. MRBIAE
NAZIEMEAES LIE (NLP)
7.10.1. EREES
7.10.2. ERENSIE
7.10.3. HAMDT
7.10.4. BEROEN

1EIR 8. MAEMLE, Deep LearningRyEAi

8.1

8.2.

8.3.

8.4.

8.5.

8.6.

8.7.

REFS]

811 HREFIHARE
812 ANFINA
813, ARAFEIMAMEAR
A%

82.1.

822.

823. %

Bz

831 HWAE

832 [MREE

833. HWHE
EAEEAIRIE

8.4.1. LRt

842 RS5RZENEE
8.4.3. mIEEE
E—PREMEAE
85.1. RLLILIT

852. RENE

853. RILEE
EImAD M

86.1. fLfkadiEsE
8.6.2. IRKREHIEL
8.6.3. HEIfEtR
AWML FRIEAIN A
87.1. BUEREK

872 REEE

873. BHRTE
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8.8.

8.9.

8.10.

MEYRETEI AT HETT
8.8.1. AEMEEITTHIINEE
8.8.2. HNREHBIIATHET
88.3. EIEB(MAZERXR
65 Keras SEI MLP (22 R4028)
89.1. MLELEMMIEN
89.2. 1RAVEE

893. &AL
R L BIRBE 2L

8.10.1. BUEREFHEEFE

8.10.2. KB FIE

8.10.3. INERIAE

IR 9. REARLZ L5155

9.1.

9.2.

9.3.

9.4.

9.5.

BE )RR

9.1.1. BEMHEAR
9.12. FENBE

9.13. MNEMHBEEAR
IGENER

9.2.1. F3TE)l
9.2.2. HHFEER

9.23. FEFI

itk

931 [EHEE TR
9.3.2.  AdamAIRMSpropfitas
9.3.3. fEfiitkas

P ERRFE

9.4.1. MEBEFEIRFIETH
942. F>)AH

9.43. BM

NG
951 RXIIF
9.52. 1F#fk

9.5.3. THEIEIR




ZMFNS |33 tech

9.6. LFtEE
9.6.1. &RAGIT
9.6.2. AT HSHANEE
9.6.3. RigHKL%

9.7.  Transfer Learning
9.7.1. FIEHHFI
9.7.2. FHIEREX
9.73. REF3

9.8. ¥RV R
981 ERTIH
98.2. ZAUBER
9.83. NXAFEiR

9.9. Transfer LearningfyS2BrRz B
99.1. FEIEBEHE
9.9.2. FHIEREX
993. AREF

9.10. IEF
9.10.1. LFL
9.10.2. BERABEMKL
9.10.3. Dropout

1R 10. A TensorFlow#H TR B E HIF03)1 25

10.1. TensorFlow
10.1.1. fEMTensorFlowZE
10.1.2. fEMTensorFlowiHTiER)I145
10.1.3. TensorFlowrAIER1E
10.2. TensorFlowAINumPy
10.2.1. FFTensorFlowBINumPyI+EIfE
10.2.2. 7ETensorFlowsERANumPy#4A
10.2.3. BT TensorFlowEHINumPyiz&
10.3. JIGEBAMEEE K
10.3.1. fERTensorFlowisEE B E M AEHY
1032, JIFEsHER
10.3.3. ERMMMEAHTTIIZ
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10.4.

10.5.

10.6.

10.7.

10.8.

10.9.

10.10.

TensorFlow R A EH

10.4.1. fERTensorFlowAIIhEE

10.4.2. fERABERFRIGELR

10.4.3. F)FATensorFlowigEM IHER

fE A TensorFlow I TN IR £ IR

10.5.1. fEMTensorFlowNE#iEeE

10.5.2. fERTensorFlowH i TEIETAME
10.5.3. fEMTensorFlow T E#{THUEIRIE
tfdatafz B2

10.6.1. fFAtfdataAPI TEIEN I

10.6.2. fEfAtfdataZHUER

10.6.3. fFEfBtfdataAPI)IZREE
TFRecordtg =t

10.7.1. fEMTFRecord AP 1THUER L
10.7.2. {$£FTensorFlowfiN&; TFRecord X4
10.7.3. {EATFRecord X 1TEEN)I| %
KerasTiabI2Z

10.8.1. fFEFKerasTALEE AP

10.8.2. fE£FKerastEpipelinedEi&
10.8.3. fEfKerasTMRAPIHTTRILIIER
TensorFlow#kiE&EIE

10.9.1. {8 TensorFlow HUEEH1TEIRNE,
10.9.2. fEMTensorFlow Datasetsi#{THUIETAM 2
10.9.3. R TensorFlow UEE |25
53 TensorFlowt9i2 RE F3) WAER
10.10.1. S2PRRY AR

10.10.2. £/ TensorFlowisiE REF S NAERF
10.10.3. fE M TensorFlow# 171 ENI| %5
10.10.4. AR AR FUNLS

1B 11, FRERMEMLEBIDeep Computer Vision
111,

11.2.

11.3.

11.4.

11.5.

11.6.

11.7.

Mot B2 BLRH

11.1.1. 5tz E8IThEE
11.1.2. i+EANNEL
11.13. EGAIERER
ERZ

1121, ERANENER
11.22. #&D

11.2.3. BUEEEL

AR UK E B KerassR B LB
11.3.1. Pooling#lStriding
11.3.2. Flattening
11.3.3. PoolingzkZ!
CNN Z2#4

11.4.1. VGG-ZR#5

11.4.2. AlexNetZe#
11.4.3. ResNet 224
{8 Keras 23, CNN ResNet
11.5.1. NE#AK
1152, BMAREX
115.3. HHEX
fERIZRAIKerasiE R
11.6.1. FUISRRERIRE R
11.6.2. IISRREA AR
11.63. FIEEEA
BT ST IR 5
11.7.1. FBFEI

11.7.2. TBFISRE
11.73. FBEINMA



11.8. RETENMREPN D EREN
11.8.1. BfEH%E
11.8.2. EMEGFHINER
11.8.3. ¥t

11.9. iRt MANY AR ER
11.9.1. #Etem %
11.9.2. WREBEREZX
11.9.3. BEREA

11.10. IEX 7 E|
11.10.1. BX D ERREF S
11.10.1. e
11.10.1. EFANN R EIHE

EIR 12, BB AIBIAMLE (RNN)FDEE #ITEIAES B E(NLP)

12.1. fEARNNAERIX A
12.1.1. JIZRRNNEHITSCAAE AR
12.12. EBRRNNERBRIES
12.1.3. RNNBYSTERARRN B
122, pIE)IgREdESE
12.2.1. WIZRRNNAYERIE S
12.2.2. FEFEIES
12.23. HURBIENEIR
122.4. BED
12.3. fEARNNIE AT
12.3.1. KRAFFSHHER
12.32. {EMDeep Learning B A HITIBRRD T
124, BFEEY SR RIDEs-ARID ML
12.4.1. BT HREIFHIRNN
124.2. FRRIDEE-HEIDEEMLE T 28E0%
12.4.3. EARNNIESVISENF AR

12.5.

12.6.

12.7.

12.8.

12.9.

SN | 35

pE=vap Ikl

12.5.1. KMAHIFERNNARIL A

125.2. ERERINGIRSEEERE
1253, WEMLERFRINEIMLSR
Transformeri&Z!

12.6.1. M Transformers IEAL#HITEAES A2
12.6.2. Transformers {&BYFENI BT AR EI R A
12.6.3. Transformers I

M TR EN

12.7.1. £/ Transformers ## AL AN 55
12.72. BE&ISUETLIE

12.7.3. R TSN 25

IR THRER B2

12.8.1. f#AHugging FaceTransformerfE
12.8.2. 18IERH TR ENEHIEN BER
12.8.3. 18308 THRENEBENNE
HfthTransformerZE L%

12.9.1. FRATransformersfE 2 BHILLER
12.9.2. fEEHAEMTransformersZE

12.9.3. EHfthTransformersZE{f s

12.10. EFRNNAIAttentionFF & NLP N FBF2 R SEPR A

12.10.1. ARNNFLEEDINGIF & B/AES BN iR
12.10.2. TER FAZE A A RNNLBRSAHLEIA Transformers 1284
12.10.3. PR AT

&R 13. BnhéRboas. GAN Ay SUR A

13.1.

B EIRRT
13.1.1. a4k
1312, REZF>
13.1.3. BENFRR

tecn



tecn 36|&MHAR

13.2. AT T2AMEBRRISEHNITPCA

13.2.1. lgadiE
13.2.2. Python HAySCH]
13.2.3. MhEIERIEE R
133. #=H Bnhémiaas
133.1. REMEWLE
13.3.2. YRIDERMFETE
133.3. ERAEMNWL
134. BRBhYREEE
134.1. BREREAGIT
13.4.2. JIIEERER
1343, LR
13.5. AR EnhiRiDes
13.5.1. SRR
13.5.2. RISt
13.5.3. FRENMEEAR
13.6. DEENYRESEE
136.1. REMmIEUE
136.2. m/IWWEHHE
13.6.3. FEAEMNKER
137. T BEh4Riass
13.7.1. ERZAMK
13.72. EHREREFES
13.7.3. RBEBEXE
13.8. B MNIST BURRYLER
13.8.1. #&ERIR%!
1382. ¥HF
13.8.3. REMEMLEIL
13.9. RS EURY
139.1. MBEBERAR
13.9.2. HIEDHREE
13.9.3. ERAXTEMLE

13.10. fRAYSLH]

BIR 14. EYERIHTE

14.1.

14.2.

14.3.

14.4.

14.5.

14.6.

14.7.

14.8.

13.10.1. SERRRZ AR
13.10.2. REAILHE
13.10.3. fFRELEIE
13.10.4. 1fHER

HETEEN

14.1.1. FEITEEN
HRBENE X

1421, ETUENREITE
142.2. WEEENTIK

1423. WF=ItE

BEEE

143.1. 2R

1432, FEETHLI
BEEENTEIRE-FF & R
14.4.1. CHC &%

14.4.2. ZEAIER

BT BIER (—)

14.5.1. FHLEES

1452, #HWRE

1453. ETFERHUYNEX
HITEER (D)

14.6.1. EFHHEMHIT(EDA)BELER
14.6.2. E&4EE
FHRIN BT F SR

147.1. EFHNRFS]

14.7.2. LHREZFRBAEHL A
% Btria#

14.8.1. ZEEBIBES

14.8.2. HWEXEZLBRRAAHIN A



14.9. FERMLE (—)
14.9.1. FREMEEN
14.9.2. REMLERISLFRE] T

14.10. FEMLE (D)
14.10.1. AWK EFHTHRBH
14.10.2. HEMKEEEFFHNERZEG
14.10.3. FEMETEITEAM PRI A=A

18R 15. A\ TERE SRBSAI A

15.1. &rRIARS
15.1.1. ATEREE (A) WERRSNEE, TiBS5HkN
15.1.2. A=A
15.1.3. FERATENEXEBENK
15.1.4. ATEBERRNEBELE/BZE
152. ATEENETHREIRSHFM
152.1. ATEREREF RS MBS P
15.2.2. fERZH)
153. S5HEEFRSHERA TS EEXNXGE
15.3.1. @ﬁﬁ)\lﬁﬂﬂwa%: ATEX S
153.2. ATEgERRNEBELRE/RZE
154, B&
15.4.1. ATZBeRetl Al BIZIEAIB S BEEL
15.4.2. {ERZH
15.4.3. ERATENEXEBENK
15.4.4. ANTEERRNBELRE/BZE
155. 7k
1551, ATEREN T Aysim. MBS Hkak
15.5.2. @ﬁ%ﬂﬂ

15.6.

15.7.

15.8.

15.9.
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T ERATEENEBENK

15.6.1. fEAZXA

15.6.2. ERATENEXEBENK

15.6.3. ATERERRNEBELRE/BE
NHTH

15.7.1. ATERENAHITEEIR M, B 5Pk
15.7.2. fERZH)

15.7.3. FAATEREXBENR

15.7.4. ANTERERFRNBELE/BE

S

15.8.1. ATERENBHBENF . MBS
15.8.2. {ERZMA

15.8.3. FERATENEXBEXK

15.8.4. ANTERERFNBELE/BE
MAFIR Ak

15.9.1. ATEReMML AR BI85 Pk
15.9.2. {ER=MA

15.9.3. FRATENBEXBEXK

15.9.4. ATERERFNBELE/BE

15.10 A& R

15.10.1. ATEBEANRFERN M. MBS Pk,
15.10.2. fEAZA

15.10.3. R A TEEXBENK

15.10.4. ATEREARRABLRE/Aik
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&R 16. HHED AN TEBERAERE E B HRIN A

16.1. HEHURMIRS, JREALAES
16.1.1. H20.aifEBIMEEX RN it s AP HIR A
16.1.2. BTFHBEL MR EENMELEAR
1613 HEMRIUIETEMNRENEE
16.2. FAAIBEATHITHEAEHIE RO REH T
16.2.1. EANEEIF AL ETensorFlow KA BB EMER
162.2. EIEIROIMTEEFE RN
16.2.3. TrinkaEEMETAINRIRAHIN AL HEFTIE
16.3. MEBHUBHE X F SRS HER
16.3.1. BIIHEFEMRSRIRBIET
16.3.2. LUBIRAEEHE EEZ B0
163.3. FBAATEEEFZRNIBRSINEIRRERE
16.4. BTFHERNIMRAENATEEIR
16.4.1. BEFtome W ARZRAANTHBEEEE
16.4.2. EATrelloMF D EEHERR
16.4.3. i@ Orange Data MiningBIFN DL LB T 52
16.5. MFESISHEURBHITIUNSMTIA TE R AME X
165.1. HEMNEENEARRIE
16.5.2. FADEMEIFEATUNEEEE
16.5.3. HBIMEHRINTUNNZEFIHR
16.6. NMAATSBEEHED TR ATABRREE R
16.6.1. BIFMDHTRBLIMEAR R
16.6.2. LIZRASENTINRISN B P
16.6.3. &TFDataRobot AIBYFR R =3 E VM ITE
16.7. BIATEEEHIBED T F SRR TMEIZ BT
16.7.1. AFIRBIFSINASFEEN A TEEERASIBM WatsonB B &1F
16.7.2. BEIEDTANERIEE H=1TX
16.7.3. FUBATERESOHIZETHIRGIAR
16.8. HUBHAA TR BERIN B LIS M B B F3
16.8.1. ATFHNSHEE FRNALERERE5Go0r00
16.8.2. ETFHIBDMEMEMEF IR
16.8.3. THMEATERENHEERENFM

16.9.

MESIREEIRAT PRI AATE LI MELFS]
16.9.1. fEfSmart Sparrowl|iZBENF S HR2

16.9.2. LHHERFHEERA

16.9.3. EASquirrelSETNIE N AHEFRBEEA TEEFS

16.10. HBEHIBLIENZ 2527

16.10.1. BB HUREERMCIEEFNEZRN
16.10.2. FIFAGoogle Cloud SecurityS IV B RFHRRVEIRRIPAFRAA
16.10.3. Z2RERENHE MM EGIAR

RIR 17 REATE MBI LR

17.1.

17.2.

17.3.

17.4.

17.5.

‘@ Algor EducationMXIFIZIT AT BB IE
17.1.1. MEMMBINIIER

17.1.2. FBIRBVER

17.13. RITHEWIMATEETE
FRAAISEFLAEBEMENTA

17.2.1. FERBEWMEMIA: TensorFlow Playground
1722, AEHEWMETA

17.2.3. #HFEHEBEWET A ;Wolfram Alpha
1724, REBHBLETLE: Grammarly

ERE _EIHE A T 8510 B 5

17.3.1. ABYSCREA TEEEME

1732. AAELMATERIE

17.3.3. REHERIHRES
BATBEMBANEEER

17.4.1. %5 ATEEE: Thinkster math

1742. LS5 ANIEEE

1743. BE5ANTIEEE Deepl

17.4.4. EAME B :Watson Studio

IE 1 EANBFEIFLEBEDE S5Khan Academy
175.1. AN'JiEFE

17.52. BXRU&E

1753. EANTA

17.54. MEEX



17.6.

17.7.

17.8.

17.9.

17.10.

IE 2 BATEERNEE W LT

17.6.1. NJHE/E

176.2. EXRWE

176.3. FHANTA

17.6.4. MBEENX

ME 3: LR TFERMNEBEIMANEA
17.7.1. NHEFE

17.72. BXWE

17.73. FANIA

1774, MBEX

A 4. 55 ERESKnewtonEREIB B L& T
17.8.1. NlJEE

17.8.2. FRKE

1783. FANIEA

17.84. MBEX

ERAQualtrics & E A TR EIM B WMH BRI
179.1. ORE HERA TSN

17.9.2. FPrEE

1793, B2 FATERE

17.9.4. BB ATEHENS IR
fEAEdmodo Insights i FIF LBl BB MBI A TR E
17.10.1. HEimE

17.10.2. B5h

17.10.3. KRBE

17.10.4. BUE360IRE

IR 18. £ A TEREHF K

18.1.

BFHENATEEEMEA

18.1.1. %gi1%: Artbreeder, Runway MIF1 DeepDream Generator
18.1.2. IEFEGEARIBIRA

18.13. F3k

18.1.4. RERBHZE

18.2.

18.3.

18.4.

18.5.

18.6.

18.7.

SN | 39

ERXA TS TATHEN PR A

18.2.1. #MIITEAltitude Learning

182.2. TENMHENHA

1823. HBESAIEEE

18.2.4. 1k

fERStory Ai, Pix2PIx # NeouralTalk2i@id 4 A A B # A
1831 AIEBENHETREFHINA

183.2. #IEBEMINTIA

1833. WfAEATA

183.4. @%

A Quizgecko E AL TAIFF Z1TAH I

18.4.1. ATEfEREEFLEENE AR A
1842, FAIEEMHTA

18.4.3. WfAIfERIA

18.4.4. %

FREMIUA TR e RIGFIR

18.5.1. fEREAIHAI A TEAE

1852, MREXMLAEBFTNATLER

1853. Mim5H=
fEGradescopeAl 4 Al A T &8 BEA IESEThFN (&1t
18.6.1. ATEgeMEAEEIT S ESNFINIE A RILN B
18.6.2. YIETFHN AR TR

186.3. WMfAEATA

18.6.4. @
FAERAATEEERBFRETHATR

18.7.1. ATEEMEEFBATSEERBUNREHEEETHINA
187.2. FIBATEgER#IMRETHAEN TR
18.7.3. WfAEATA

187.4. @%
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18.8.

18.9.

BALEEEERTEMNEFHR

18.8.1. ATEBEEHF AR A

18.8.2. IEMF®

18.8.3. im5Ht=

18.8.4. HFHRASHATHEEERM T A: Gans
FRERRA TS EHTERFSNLT
18.9.1. EmMATIEEE, ATARIE
18.9.2. FIHWATEEE

18.9.3. imS5iks

189.4. ANIEEEEFESIHHNA

18.10. FHEEMIUA TEREEHE MBIV AR

18.10.1. M REIE

18.10.2. B

18.10.3. KITEW

18.10.4. HE A T BEEH B UMM AR

1RIR 19. B HRIA TS ERVRIF A ES

19.1.

19.2.

19.3.

BTFHENIYATEBETEMREAR
19.11. IRMATEETA

19.1.2. BB T EClassDojoflSeesaw
19.1.3. FRRHIH

1R S B LR AR B B IR
19.2.1. 1gBISSTA

19.2.2. EHNSETA

19.23. TENNARERR

1924, MmS5He

BT Wysdom AlFISnatchBot#E# THETAIR B M B &)F >
19.3.1. MIFERXATEEE, ATARIE
19.32. FIFWATEEE

193.3. fimS5is

19.34. AIEEEEFESIFHNA

19.4.

19.5.

19.6.

19.7.

19.8.

19.9.

R AATEEREFREREE

19.4.1. BATEEENHITA

19.4.2. NEEHEN

19.4.3. ATEREEMIRREZHEVRIL

19.4.4. ANTEgENHETA
BFREF4S5EN=ERNmBMIBEZRFIEA
19.5.1. HS5H EREIBMBERIRGIEA

19.5.2. A&

19.5.3. WA

19.54. 1RELHE

1955 MR5H=

KRN A TE T E MRV AR NS HEBIEMIES T
19.6.1. AKX

19.6.2. XREERENA

19.63. XREENTEER

19.6.4. HEEESXHRHE

@I Squirrel Al Learningi&58 % SIARIAIFTHX AT EETR
19.7.1. HmmE

19.7.2. BE

19.7.3. FRKRE

19.74. PUS360RE
FFEIHA T B R psRES

198.1. fim5Ha

19.8.2. HFFFARIEERES

19.8.3. X#ES

19.84. HEIMAE

AT RECIFTHIARIhZGI AT

19.9.1. eIFMAE

19.9.2. ATERENR ANE L

19.9.3. BEFHATEEE, BIHZEM



19.10. ATEBEEH B TUHHIRK

19.10.1. AT 8EEHB I L SE
19.102. AT A REERIN A
19.10.3. K*kpIME

IR 20. AP ATERENCESIDE

20.1.

20.2.

20.3.

20.4.

20.5.

20.6.

B M BUREIRRIRA A EEN IR

20.1.1. HENHHBEIBEBLIRREN 5L

20.1.2. RIPFELIRFRFATEREE A I

20.1.3. FREUBUEE R BBREN B R R A

ATEENABEN =M

202.1. P ATBENAEIMEPH SN WS E M

20.2.2. #HFZEMicrosoft Al for Accessibilitydl AL SRR T2 BRI FE
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