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6.52. {REHEZES

6.53. REHITERS

6.5.4. EHAENEREAK
6.5.5. AR II—MEIR?
RSB OB ARG

6.6.1. =FEAA RDF, Turtle® N
6.6.2. RDF Schema

6.6.3. OWL

6.6.4.  SPARQL

6.6.5. EMATUERXMABARTIA
6.6.6. ProtégéZiEMEMA



6.7. BXW

6.7.1.
6.7.2.

BXWBIRFIRFK
RV

6.8. HAAIRRRRE

6.8.1.
6.8.2.
6.8.3.
6.8.4.
6.8.5.
6.8.6.
6.8.7.

gp
ESCE ]
PNEE
SRS
KRN EE
nft 30
OIEHIE]

6.9. MIRTRTHIEFES

6.9.1.
6.9.2.
6.9.3.
6.9.4.
6.9.5.

6.10. EMEESR, ETAIRNASANEHKAS
6.10.1.
6.10.2.
6.10.3.
6.10.4.
6.10.5.
6.10.6.

EMEiE

—FiZiE

RN EE
TERBZEZ BRXR
Prolog: & F—MZIENHRIZ

HIBHL S

IR AL B
BEFHRMARS
MYCIN, ERAFNFHE
ERAZHTEMNEN
ERAFZHLE

BIR 7. V85 SNSRI

7.1 EOARRIIIENNSEFE INEX M

7.1.1
7.1.2.
7.13.
7.14.
7.1.5.
7.1.6.
T.1.7.
7.1.8.

MR R ZH KBS
HMIRR IS ZRIH LA
FIRRILIIZRIRER
MR I B ERRTEA
ERN A IRE R
MEEFIEEHIRE
FINEMES
THEF S NEMTS

1.2.

7.3.

7.4.

7.5.

7.6.

T.7.

IR IE

721, FRLE

722, HUERDTTRAERREURLIE
723, #ELEE

724, HEREHR

725 ESTENAIANER
726, DRTENETRNRER
727, AERMEHEE

72.8. =BIHNERFRTTE

729. ZTEHWMAMBREEN

R
731 IDEZ
732. CE%

733, SEYIHNES
734, HEERDH

X HERHNTAE

741, CEAEME

742, BHETNERE
7.4.3. Kappagiitz
744, ROCHh%Z
DEFN

751 FMNENIESE
752, BEFEFRREAEN
753. IMFEEMEZE
FREZ N 45

761 ERES

762, EEBRNBEMNLE
763. REEREZE
764, BJIELWLEE N
MHET7E %

771 BEEMNEMEE
772 NHEHEE
773, RN
774, DIHETMLEEN
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7.8.

7.9.

7.10.

IEIR 8. #EMLE, Deep LearningByE Al

8.1.

8.2.

8.3.

[O])3FNELR = R R R

781 fEEBRL4EET

7.82. ZELI4EA

7.83. BiEMET

7.84. B3

7.85.  XfEmEN (SYM) BN
786. BEENE

BE

79.1. EHES

7.9.2.  EClustering

793, BEIRWAE

794. EME%

795. BIIAEE

796. BERRAE
SOXMZIEF BAAE S 0 (NLP)
7.10.1. EREEEER

7.10.2. BRENCIE

7.10.3. HERMEDH

7.104. EROREN

REFS)

8.1.1. AREFIRL
8.12. AANFIMNHA

8.13. RAFEIMAMER

A5

82.1.
822.
823. %%
E=

83.1. WAE
832. RREE

833. HHE

8.4.

8.5.

8.6.

8.7.

8.8.

8.9.

8.10.

EHEERIRE

8.4.1. ZEMN&T

842. RBSEZENEE
843. BiEMfEHE

E— PR MEA R

85.1. MLEIKIT

852. KENE

85.3. [RLEHE

EEINA AL

86.1. fLiadiEsE

8.6.2. IRKREMVEL
86.3. EEIIEIR

TR WL RIEAIN B

87.1. BUEREK

872 RkmfLHE

8.73. BHIRE
MEYHETIIATHETT
88.1. HEWrZTHVThAE
88.2. HMIREHBIATHET
8.83. BRUENMZEIMNXE
A KerasSE I MLP (2R RE128)
89.1. MLBLEHMNENX
89.2. IREYEZE

89.3. 1A%
ML Fine tuninglIBE K
8.10.1. BUERELERE

8.102. REFIE

8.10.3. WEMHE
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9.1

9.2.

9.3.

9.4.

9.5.

9.6.

9.7.

9.8.

TR

9.1.1. BEMMAEAR

9.1.2. FENIEE

9.13. MNEMAKER
g EMER

9.2.1. FIEBE

9.2.2. HHLIREX

923. REFI

i

93.1. BaNBE FREMILEE
9.3.2.  AdamFIRMSpropfiftas
9.33. fBffitkEs
F)EGEE

9.4.1. HEEFSIREITH
9.42. FIEH

943. FBM

TG

951 RXIIE
9.5.2. IEHMfL
953, THHIEMT
L HEm

9.6.1. 1REGIT
9.6.2. IEMANTESEENLE
963. (R
Transfer Learning
9.71. FEIFEE]
9.7.2. HHERE
9.73. REF
R 7

981 EfBZ#H
9.8.2. LZREIIELMN
9.83. XA¥iR
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9.9.  Transfer Learningfys2Brmz A3
9.9.1. FEBEH
9.9.2. 'REIREX
993. REF

9.10. IEflfk
9.10.1. LAL
9.10.2. BIFAMENIL
9.10.3. Dropout

18R 10. A TensorFlowE ST AR 125

10.1. TensorFlow
10.1.1. f#fTensorFlowE
10.1.2. fEMTensorFlowifTiEEY)I14k
10.1.3. TensorFlow BIEIE1E
10.2. TensorFlow 1 NumPy
10.2.1. AT TensorFlowRy NumPy i+ &3f15
10.2.2. fETensorFlowEANumPy%i4
10.2.3. AT TensorFlowEFHINUmPy iz&
10.3. GERME LTS
10.3.1. fERTensorFlowtsE B E X EHY
10.3.2. IZGSHER
10.3.3. FEAMAEARHTTIIIZ
10.4. TensorFlowER#FIER
10.4.1. TensorFlowfyIhaE
10.4.2. {EREREIIGEKEE
10.4.3. fEFATensorFlowzs B TETAL K
10.5. fEATensorFlow &AL LR
10.5.1. fERTensorFlowfn#EkiEs
10.5.2. fEMATensorFlow#{THIETANE
10.5.3. fEMTensorFlow T B#1TEHUER(E
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10.6. tfdatafz A 2RO 11.4. CNNZ=Hy
10.6.1. fFAtfdataAPIEITEIELE 11.4.1. VGG-ZEt
10.6.2. fE tfdataBHUER 11.4.2. AlexNetZRHg
10.6.3. fEfAtfdataAPIIIZRIEEL 11.4.3. ResNetZefy
10.7. TFRecord#&=t 11.5. f#MAKerasSZHl CNNResNet
10.7.1. fEMATFRecordAPIHTEIEFFIML 115.1. ®E#RK
10.7.2. fEATensorFlow/IN# TFRecord X 1152, BANEEX
10.7.3. A TFRecord XA TIREL) 145 11.53. HHENX
10.8. KerasThiERE 11.6. fBAFNZRAIKerastEEl
10.8.1. fEFAKerasTRALIEAP] 11.6.1. Fi)IIR R R B RE e
10.8.2. fFFKerastgEHpipelined&i& 11.6.2. FIGEER ARG
1083. {EMKerasHIRMBAPIA{TIIAL 4% 11.63. FUIAVREHNLS
10.9. TensorFlowiEEm H 11.7. BT EBEIflgE
10.9.1. {568 TensorFlow ¥IBE#(TAIRINE 1171 5
10.9.2. f#MTensorFlow Datasetsi#{THUETAL 11.7.2. EBFIE
10.9.3. fEMTensorFlow HIBEH TR LS. ﬁ%?ﬁjg.ﬁwﬁ"ﬁ“ o
10.10. e TensorFlowtd# Deep Learning R FA12F 11.8. Deep Computer Vision#95 RANE AL

118.1. BE&H=%
11.82. EAEGHHIR
11.8.3. RN

11.9. ¥R MAM AR ER
11.9.1. ¥k 7Gx

10.10.1. SKFRRZFR

10.10.2. fEfTensorFlowt2Deep Learning N AR
10.10.3. A TensorFlowi# 71BN %R

10.10.4. EFARN AR FUNLER

IR 11, EFARRSE AR E T BN 11.92. MREREH
11.9.3. BEEA
11.10. 1BXY 9 E|

11.1. MRREZRH
11.1.1. R ZEmIhEE

1112 SEMsEe 11.10.1. EX D EROREFS)
1113, EgREEE LL10.1. 5050
110 %R 11.10.1. BEFRNE D BIA %
B HR 12. FB B SRR AFIAR (RN AT B /T B JRIE S A BB (NLP)
1123, BUARE 12.1. fEFARNNERX A
11.3. MR EAKerasSSI R 12.1.1. YIZRNNII T E R
11.3.1. Poolingfll Striding 12.1.2. {EFRNNERBRIES
11.3.2. Flattening 12.1.3. RNNBIXXCAEE R A

11.3.3. Poolingzsa!



12.2.

12.3.

12.4.

12.5.

12.6.

12.7.

12.8.

12.9.

BIRINGEIES

12.2.1. IERRNNEYEIB A2

122.2. FEIGEURSE

12.23. #iRFEMER

1224, BED

EFARNNY R I #H1TH 2

12.3.1. ®NFeHFRE#E

12.3.2. f#MDeep LearningE & TR
TN 288 004Ri0 25 R 1D 2R MNLR
12.4.1. YIZRBFH2ZEFAIRNN

12.4.2. f#Mencoder-decodergs M4 # 17425 EMZ
12.4.3. EFARNNIZSHI SRR L
Ea=waLkl

12.5.1. XMFANHIFERNNFRIN

1252, FERFEINGIRSEEDERME
1253, WEMEHFEINENLSR
Transformert® &

12.6.1. fEMTransformerst& BT BB S 012
12.6.2. TransformerstERLTE A o PRIz
12.6.3. Transformerst& A9 =
Transformersfi 3t

12.7.1. fEMTransformersi@ZI LR 5E
12.72. BEIGEUETINIE

12.7.3. AfM5EZRTransformerst& il
Hugging Face Transformers $3%2

12.8.1. f#FHugging FaceTransformer/ZE

12.8.2. Hugging FaceBdTransformersE 1B 2R

12.8.3. Hugging FaceBTransformersE BB E
HfthTransformerE b

12.9.1. KA TransformersFEz BAYELEL

12.9.2. ERAEMTransformersfZE

12.9.3. EHAfthTransformersZEBIL =
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12.10. fEARNNFAttentionFF & NLP FRF2 R o SL PRI A
12.10.1. FEARNNALFEINEIF 2 BB S MIEN AR
12.10.2. 7ER FAFZFE AR FARNN, IREHEIH Transformersig Ay
12.10.3. SKFRRZ AN

1EIR 13. Boh¥REDER, GANADY BURA

13.1. SXWEIBRT
13.1.1. &4
13.1.2. FEFI
13.1.3. BENFRR
132, EREAZ2LM B hREEsRITPCA
13.2.1. gz
13.2.2. PythondAysL
13.2.3. MiBUEAER
133. #EHE5hREIDeE
133.1. REMEMLE
133.2. RIBZRIRIIEE
13.3.3. EREMNL
13.4. ERBNYRIEES
13.4.1. EREGIT
13.4.2. IGERRE
13.4.3. 4R
135, EIRBh4mides
13.5.1. dIEERN A
135.2. RISIRENGIT
13.53. FEREMNKER
13.6. DEEsh4miDEs
13.6.1. EEmIENE
13.6.2. VK EEHE
13.6.3. FEREMNKER
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13.7. TS ETEIER 145, #itEEa (—)
13.7.1. ERTHHAL, igi %gﬁ:ﬁ
114 AR 7= e—\ﬁ> D4 0 ERAE
i;g ?;Z;i? 1453, BTESHUNEE
Lo i 146, FitEER (D)
8. BHEMNISTEGEE N
18 f;;l &;ﬁsg ” 1461, BT A HEDAMBLER
e g@i; 1462, BEfEHRE
- 14.7. #HARIRAT S SiRE
139, RIS SiER L ST
1391 B A 1472, SSEERIEEREHLI %
1392, #IBSTRRIE 148. ZBRE
o . 14.8.1. ZECHOEES
1 gj.;;?fﬁﬁﬁlm 14.82. #HUEETES BARRTEIR
' '13701\%%@}% 149, FEME (—)
0o émmﬁ,@ 149.1. HEMEEN
13103, (EFiMsaE 14.92. WEMEHRFRHITF
13,104, fEEE 14.10. #EME (D)

14.10.1. HENEEEFHAFREH

EIR 14, YR AT E 14.10.2. FEMLEEEF 2P ERZ

L s 14.10.3. HERAEHE I B PEO (LN
14.1.1. FEEEN 1k 15. A\ TE4 SN A

142, #HeENEE _

. . 15.1. &RARSS

1421 BETHENHETE . e e e b
1420, WEESETHE 15.1.1. AIEHE(IA)Nﬁm%EﬁE’Ja/UH.mﬁ'—ﬂ%ﬁt
1423 KFEIE 15.1.2. {ERAZEHG)

143 *%fﬂ%%:i 15.1.3. FRAIEMNERBENK

T e 1514, ATBEFROBELE/DR

s gg%mm 152, ATEEREFRERS NI

144, BEEENSEIRE T L S 15.2.1. AI%’H‘EWIEI?T%@?J@@ZE’\J%Wﬂﬂﬁ’—ﬁﬁkﬁt
1441, CHCE% 1522. =M

14.42. BRI



15.3.

15.4.

155.

15.6.

15.7.

15.8.

15.9.

15.10.

SEETRSPERAISEERAXNX
15.3.1. FRAATSEXEBEENK

1532. ATEERRMBHELRE/BG
154.1. ATEgE SEUHEE VB SH
15.4.2. {ERZEA

15.4.3. BRATENEFEEXK

15.4.4. ATEERRMBHELRE/BG

7k

15.5.1. ATEREN T AkaIEm, B SHkk
15.5.2. fERZA

FET A ERATEENEENM

15.6.1. fERZM

15.6.2. FHAATENEXREEXK

15.6.3. ATEEERFRBELRE/AE
NHITH

15.7.1. ATEENAHTEIE M NBES P
15.7.2. f£RZH)

15.7.3. FHRATENEXREEXK

15.7.4. NTEEERFRBBELR/BE

]

158.1. AIFBEMHBENZM. MBS
15.8.2. 1ERZEHA

15.8.3. FRATENEXREEXK

15.84. ANTEEERNRBELR/BE
A FI R

15.9.1. ATEgedmA AR B ImiLE Sk
15.9.2. fERZF!

15.9.3. FERAATENHEXBENK

15.9.4. ATEBERRMBELRE/BG
ANHER

15.10.1. AT ANZ BB M, B 53k
15.10.2. EFRZEH)

15.10.3. FRAA TS EX BT XK

15.10.4. ATERERRIBHELRE/BG
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3R 16. A\ T REEIRITFRISEFRAN A

le.1.

16.2.

16.3.

l6.4.

16.5.

16.6.

5 Wall-e, Adobe Firefly B 54 I 1% TR BV ENR IR E BT AR
16.1.1. FEHNEEHS

16.1.2. BapEmERNTAEMNESR

16.1.3. EMTUSITR AL Em

16.1.4. ZAUE HaiRIE S ISR SRV E BRI A
it A TR AESRIL A P RE S E S

16.2.1. ARRE/RBAERRESIRN

162.2. REERIPIHEERE

16.2.3. HP R R b5

16.2.4. TERFRNAAYISSAITT

ER&: TAAE RUAIN A

16.3.1. ML ER

16.3.2. TAvAREERIRTT

163.3. HRZARPBEMILIT

16.3.4. ERUSITRIBEAI AR LR
FRELEMIRREETR

16.4.1. BEhREHRREN

1642. RBDKREZE

16.43. bR\ EMELF

16.4.4. HENARERBML
FERAPCCIEER A MRASTRERNE

16.5.1. NMABTFINFPNEREN

16.5.2. BEnhtlEXEMIMENEX

1653, BFERFHNERNENSE

16.5.4. LRI AL
fFEACogniaci#fTMachine LearningFIEAREZVIR !
16.6.1. FEIGITHREIIRGIEM

16.6.2. HEMachine Learningi®R B4R BI4AR
16.6.3. FEN&ITARISEPRE

16.6.4. BIRRGIFREAEMEEEERAER
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16.7.

16.8.

16.9.

FAATSZEMCEENEE

16.7.1. BELEFHMGHE

16.7.2. f#fAdobe Color Wheel i TEIFISITHRERMINEE
16.7.3. {EMFramer, CanvaflRunwayMLE BN & M=
16.7.4. 1H& B3R AR

prang Wy =E=s o bayii

16.8.1. #HIBWEN LEIEE

16.8.2. BATFBHEFNHIMachine LearningtZdy

16.8.3. LHERMRERNANIGITHREE

16.8.4. LRI EREEMTVAIRN

AT EEREN&ITEIBAHE

16.9.1. FITI B FRIANIDIE

16.9.2. ATEseHBIMERFASHITA (Adobe Creative Cloud#l Sketch2React)
16.9.3. AT BB AREMMNRETRE

16.9.4. BITFASEBMNBEEARGIENAREE

16.10. AT E sEAIRNIRITRIEREE

16.10.1. AE A TERERIRRENGIT R
16.10.2. THMAAIAFEMITA

16.10.3. BESIRITINE

16.10.4. FEERMAAIGER %

BIR17. % -BR Esp5 A TEEE

17.1.

17.2.

TRIBIRIGITEY

17.1.1. IR THRAFTH

17.12. BFATERENBERENEAS

17.1.3. WREBENBFRERRE

17.1.4. 1TREHIBIBB A GERI

&P Bl

17.2.1. A MERFA &I ESPHNEESE
17.2.2. BTFHAFTATUNRIMachine Learningt& !
17.2.3. BIMAENEF RESIT

17.2.4. TS MEIPREIFIRIE

17.3.

17.4.

17.5.

17.6.

17.7.

17.8.

FAATE ARG EHTTEER LT
17.3.1. ®HBBEMIGITREL

17.32. RBREEEEE

17.33. HABHMKSEARHITRERL
17.34. FREFHEARABTEN EIGTHRR AR
MR B shE R A B AEA

174.1. BFEUALKEEEIEMN

17.42. AENHBAEREX

17.43. BohEMAENESRIFNER %

17.4.4. REZL HEME50E0)
SRR A B ATEEE

1751 ATEREEBTHUACHNESE
1752, BU#HABITANEX

17.5.3. WP ATEENFEHENAFES)
17.5.4. 1g5gme A THEENEAMEEGS
T AR E ST S S

17.6.1. B ERRT Tt

17.6.2. EFNSITOZIFREAR

17.6.3. AHEIHEEBIIEITEIBk AL

17.6.4. BIFHERUEZHNS

WA TE IR LI aT R

17.7.1. FBATEER TESEHOFAER
17.7.2. eI elstt

17.7.3. AIFFERTRIZSOH

17.7.4. SREESIEMLPRINE

B EIMBIF SAdobe Sensei, Figma FlAutoCADEERLEI& TR E+
17.8.1. EMBFHELIMMSITHIER

17.8.2. FREZIINEITHIEINEIF

17.8.3. KBRS EMBNFHEARE
17.8.4. HEPREARFEROUH



17.9.

R T A P RS A DASSOE T
17.9.1. REIRITHIRERBGHE A
17.9.2. BTHEOHNTENENR
17.9.3. AP AERBRAHERTIAE

17.9.4. WHREUBECELIZAIRAEFBRE

17.10. NAATEERARS AL

17.10.1. ATEBESATAMENRY S
17.10.2. AR EIBRAIBRED T (UX)
17.10.3. chSFEEH!

17.10.4. TERIEFMSHIIL

HRIR 18. 1% 1A A T B mi2nI el

18.1.

18.2.

18.3.

18.4.

FAATZEEIML L ERIZ
18.1.1. HIETZMLEN
18.1.2. BTFAEFMWBIATE R

18.1.3. KHEA T REIEIIBIRAFIRIEDL AL
1814 RKERE ATBRETIZMAHENEE

FEIREY : PR ANeT 20

182.1. EINRATEDIITHNEEY
182.2. EINRENTEFMFEA

18.2.3. EHNRIHIVERPR LA R A 2B
18.2.4. FEUFRANRIT RIEMAIENH
ERILT: E TR ZAROIEPRIR A
183.1. ERSHHML

18.3.2. BYEMARMILIT

18.3.3. ITMREIFLEE

18.3.4. FmiitEsht
FBATEEHTHRIAIERE DT
18.4.1. WITHMRFIEEDTHNER S
18.4.2. ATFMEDMNWATEEE
18.4.3. FHGITZEF AL &I
18.4.4. FHEPRELAARAL

18.5.

18.6.

18.7.

18.8.

18.9.

18.10.

SEMRIRZ | 39

T =R KR E

185.1. EY AR ERILIAE~HE

18.5.2. AHUEERINZRRA

18.5.3. AHUEERIRVYIRAI Rk

18.5.4. £ FEIBAGIHE

AT BE%HBhI&T T & (Deep Dream Generator, Fotorf1Snappa)
18.6.1. HMEEEN&ITgan (ERITHINLS)

18.6.2. &8I #@

18.6.3. IHIRREALERL

18.6.4. REFLMCIBLEE

BIFTINE R AN DIEIRIT

18.7.1. BHIZBRARANCFNISITINE

18.7.2. AT ANMENTAMFEA (ROS, OpenAl GymAlAzure Robotics)
18.7.3. BB AR BIEI BBk

18.7.4. FRAMENGITHIRRERE

P RBIF 4R AT R

18.8.1. FMMAEIF WK ARG ERY
18.8.2. ATFFUNM4EIFBIMachine Learningi&Zy
18.8.3. TER1TARISKPRALA

18.8.4. THMEXEARRIE TV IFE R AR ER
BEn 4 A ARAI A 5 KU

18.9.1. FEIGITHI B MER

18.9.2. TFEIGITAIAN T ZIARISERRE A

18.9.3. FHAWEPRIA TS BEHBIINEIRIT
18.9.4. BEnhNEFIEHEH

YRR SE A SC B SRR EA S

18.10.1. TEF IR HRAYB MR AN L E
18.10.2. AT LAY iz p0fE RS M B I8 &
18.10.3. BUBRDMANE T YIBXMAYREEHIE

18.10.4. ¥IBXWFE IS T AR B SERERK A A R SR A7 A
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HEH 19, BB IHR AT A TES45E 19.7. BEFAPENSERARIELT
19.1. KEPABIF SDialogflow, Microsoft Bot FrameworkflRasafealEh& A&+ 1971 \Qﬁﬁ%ﬂﬁ;\ﬂﬂ'l&lﬁﬁ-ﬁﬁﬁ)ﬁ{Mﬁﬁﬂﬂ@%@ﬁ
\ S 19.7.2. FIBRIMISHIKER S AT AR 2R
19.1.1. EPENFHEEM&ITHNIER . .
1912, FEEINERHOBMNET 1913 SRR TR
19.03. BHRE DS EHBTFHEALE 1974, T AMIERES S
19.14. SHEHKEATIF MR 195 BRMKESAAE
192, FIBATEEETRITATEARER 198.1. ANHHTARS
192.1. EEGIALEMREZNB S 19.82. 2RI BIEE)
1922, MBI NE ERBR 19.83. BRAFREFHERL
19.2.3. MESHHMEMEETA 19.84. Bnha/b MAFMER DT
19.24. EEHIFIRERIGHIHER R SRR Lk A 2ERE 199, FELEITRP AR SRS R
193. BFAmRITIBETHEATEET A (EyeQuant, Lookback#l Mouseflow) 199.1. FERBEN MRS ZRNEEN
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